
การตรวจจบัโลโก้สินค้าแอลกอฮอลล์ด้วยแบบจ าลองการเรียนรู้เชิงลกึ 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

พชิิตชัย พมิพ์โคตร 
 
 
 
 
 
 
 
 

วทิยานิพนธ์นีเ้ป็นส่วนหน่ึงของการศึกษาตามหลกัสูตรวศิวกรรมศาสตรมหาบัณฑติ 
สาขาวชิาวศิวกรรมข้อมูลขนาดใหญ่ 

วทิยาลยันวตักรรมด้านเทคโนโลยแีละวศิวกรรมศาสตร์ 
มหาวทิยาลยัธุรกจิบณัฑติย์ 

พ.ศ. 2564 



ALCOHOL BRAND LOGO DETECTION USING DEEP LEARNING 
 
 
 
 
 

 
 
 
 

PICHITCHAI PIMKOTE 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

A Thesis Submitted in Partial Fulfillment of the Requirements 
for the Degree of Master of Engineering 

Department of Big Data Engineering, 
College of Innovative Technology and Engineering, 

Dhurakij Pundit University 
2021 





ฆ 
 

หวัขอ้วทิยานิพนธ์  การตรวจจบัโลโกสิ้นคา้แอลกอฮอลด์ว้ยแบบจ าลอง 
การเรียนรู้เชิงลึก  

ช่ือผูเ้ขียน   พิชิตชยั พิมพโ์คตร 
อาจารยท่ี์ปรึกษา   ดร. ธนภทัร ฆงัคะจิตร 
สาขาวชิา   วศิวกรรมขอ้มูลขนาดใหญ่ 
ปีการศึกษา   2563 
 

บทคัดย่อ 
 

การน าเทคโนโนยดีา้นประมวลผลภาพถูกน ามาประยกุตใ์ชอ้ยา่แพร่หลาย หน่ึงในงานท่ี
เป็นท่ีนิยมคือการตรวจจบัและการคดัแยกโลโกสิ้นคา้ซ่ึงสามารถน าไปประยกุตใ์ชท้ั้งในภาครัฐและ
ภาคธุรกิจ เช่น การตรวจจบัรูปภาพเคร่ืองด่ืมแอลกอฮอลท่ี์ผดิกฎหมายโฆษณา การประเมินความ
พึงพอใจของลูกคา้ท่ีมีต่อสินคา้จากภาพถ่าย เป็นตน้ แต่เน่ืองจากขอ้มูลนั้นมีท่ีมาจากหลากหลาย
แหล่ง มีความแตกต่างกนัอยา่งมาก ทั้งขนาด ความละเอียดคมชดั แสงสี และส่ิงรบกวนในภาพซ่ึง
ส่ิงเหล่าน้ีลว้นแลว้แต่เป็นความทา้ทายในการพฒันาระบบใหส้ามารถจ าแนกและตรวจจบัโลโก้
สินคา้ไดอ้ยา่งมีประสิทธิภาพสูงสุด  

งานวจิยัน้ีน าเสนอขั้นตอนวธีิการเลือกใชแ้ละเตรียมขอ้มูล โดยเลือกยีห่อ้สินคา้ท่ีไดรั้บ
ความนิยมในประเทศไทยและเป็นโลโกล่้าสุดท่ีแต่ละยีห่อ้เลือกใชใ้นปี 2562 จ านวน 6 ยีห่อ้ ไดแ้ก่ 
เบียร์สิงห์, เบียร์ลีโอ, เบียร์ไฮเนเกน, เป๊ปซ่ี, โคคาโคล่า, สตาร์บคั โดยใชชุ้ดขอ้มูลท่ีผูว้จิยัเก็บ
รวบรวมมาใชร่้วมกบัชุดขอ้มูล Logos-32Plus และการการเพิ่มความหลากหลายใหก้บัชุดขอ้มูล
ฝึกสอน (Data Augmentation)ใหเ้หมาะสม รวมไปถึงการเลือกใชโ้มเดล Mask R-CNN และการ
ก าหนดค่าโมเดลใหเ้หมาะสมท าใหไ้ดป้ระสิทธิภาพมากท่ีสุดท่ี mAP 0.982 และยงัมีประสิทธิภาพ
ท่ีดีเม่ือทดสอบกบัชุดขอ้มูลท่ีมีคุณลกัษณะท่ีหลากหลาย ไดแ้ก่ ขนาดรูปภาพเล็กและมีความ
ละเอียดต ่า รูปภาพท่ีมืด แสงสวา่งมากกวา่ปกติ ภาพไม่คมชดั ภาพมีส่ิงรบกวน รวมไปถึงรูปภาพ
ท่ีโลโกท่ี้ไม่สมบูรณ์ ดว้ย 
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ABSTRACT 

 
The application of image processing technology is widely applied. One of the popular 

works is the brand logo detection which can be applied to both government and business sectors, 
such as the detection of illegal alcohol images, Assessing customer satisfaction from photos, but 
since that data comes from multiple sources. There are many differences in size, resolution, 
contrast, brightness, noise and blur all of which are challenges in developing a system to brand 
logos detection with maximum efficiency. 

This research presents methodology of data selection, data preparation and modeling. 
By selecting the most popular brands in Thailand and the latest logos that each brand used in the 
2019, consisting of 6 brands: Singha beer, Leo beer, Heineken beer, Pepsi, Coca Cola, and 
Starbucks using the data sets Our Logos combination with the Logos-32Plus data set and the 
appropriate variety of data augmentation sets. Used Mask R-CNN model and configuring the 
model appropriately, achieving the highest performance at mAP 0.982 and also performing well 
when tested with data sets that have a vary of features. 



จ 

กติติกรรมประกาศ 
 

งานวิจยัน้ีส าเร็จได้ด้วยการสนับสนุนและความช่วยเหลือจากหลายส่วน ขอบพระคุณท่ี

ปรึกษาวิทยานิพนธ์ ดร. ธนภทัร ฆงัคะจิตร ท่ีให้ค  าแนะน า เสนอแนะ และผลกัดนัให้งานวิจยัน้ี

ส าเร็จลุล่วงไปได ้ขอบคุณคณะกรรมการสอบวิทยานิพนธ์ท่ีสละเวลาให้ค  าแนะน าและแนวทางให้

งานวิจยัน้ีส าเร็จ ขอบคุณอาจารยแ์ละเจา้หน้าท่ีหลกัสูตรวิศวกรรมศาสตร์มหาบณัฑิต สาขาวิชา

วิศวกรรมขอ้มูลขนาดใหญ่ทุกท่านท่ีให้ความรู้ค าปรึกษาและประสานงานให้งานวิจยัเป็นไปอยา่ง

ราบร่ืน ขอบคุณ ดร.เอกสิทธ์ิ พชัรวงศ์ศกัดา ท่ีสนับสนุนเป็นอยา่งดีมาตลอดในทุกเร่ือง ขอบคุณ

เพื่อนทุกท่านท่ีให้ค  าปรึกษา ขอบคุณครอบครัวท่ีเป็นก าลงัใจ ช่วยเหลือและให้การสนบัสนุนใน

ทุกๆเร่ือง ผูว้จิยัหวงัเป็นอยา่งยิง่วา่วทิยานิพนธ์ฉบบัน้ีจะเป็นพื้นฐานในการต่อยอดองคค์วามรู้ของผู ้

ท่ีสนใจศึกษาในงานดา้นน้ีต่อไป 

 

 

พิชิตชยั พิมพโ์คตร 



ฉ 
 

สารบัญ  
  
 หน้า 

บทคดัยอ่ภาษาไทย................................................................................................................... ฆ 
บทคดัยอ่ภาษาองักฤษ.............................................................................................................. ง 
กิตติกรรมประกาศ................................................................................................................... จ 
สารบญัตาราง.......................................................................................................................... ช 
สารบญัภาพ............................................................................................................................. ซ 
บทท่ี  
        1.  บทน า.......................................................................................................................... 1 
             1.1  ท่ีมาและความส าคญัของปัญหา........................................................................... 1 
             1.2  วตัถุประสงคข์องการวจิยั..................................................................................... 3 
             1.3  ขอบเขตการวิจยั................................................................................................... 3 
             1.4  ประโยชน์ท่ีคาดวา่จะไดรั้บ.................................................................................. 
             1.5 ผลงานท่ีตีพิมพจ์ากวทิยานิพนธ์............................................................................ 

3 
3 

        2.  ทฤษฎี และงานวจิยัท่ีเก่ียวขอ้ง.................................................................................... 4 
             2.1  ทฤษฎีท่ีเก่ียวขอ้ง................................................................................................. 4 
             2.2  งานวจิยัท่ีเก่ียวขอ้ง............................................................................................... 13 
        3.  ระเบียบวจิยั................................................................................................................. 18 
             3.1  ขั้นตอนวธีิด าเนินการวจิยั.................................................................................... 18 
        4.  ผลงานวจิยั.................................................................................................................. 35 
             4.1  ผลการทดสอบประสิทธิภาพและการอภิปรายผลแยกตามชุดขอ้มูล.................... 
             4.2  ผลการทดสอบประสิทธิภาพของโมเดลโดยภาพรวม.......................................... 

35 
40 

        5.  สรุปผลและขอ้เสนอแนะ 41 
             5.1  สรุปผลการวจิยั.................................................................................................... 41 
             5.2  ขอ้เสนอแนะ........................................................................................................ 43 
บรรณานุกรม........................................................................................................................... 44 
ภาคผนวก................................................................................................................................ 48 
ประวติัผูเ้ขียน........................................................................................................................... 73 

  



ช 
 

สารบัญตาราง 
  
ตารางที่ หน้า 

2.1  ตารางคอนฟิวชนัเมทริกซ์................................................................................... 11 
2.2  เปรียบเทียบงานวิจยัท่ีเก่ียวขอ้ง........................................................................... 17 
3.1  จ  านวนขอ้มูลแบบแยกคลาสของแต่ละชุดขอ้มูล................................................. 20 
3.2  ค่าสี RGB ของแต่ละชุดขอ้มูล............................................................................. 21 
3.3  จ  านวนภาพแยกตามสัดส่วนขนาดโลโกสิ้นคา้ต่อขนาดรูปภาพชุดขอ้มูล........... 26 
3.4  จ  านวนภาพแยกตามประเภทโลโกใ้นภาพสมบูรณ์ และไม่สมบูรณ์ 100  
        เปอร์เซ็นต.์......................................................................................................... 

 
27 

3.5  แสดงโมเดล ขอ้มูลฝึกสอนและการเพิ่มชุดขอ้มูลฝึกสอน.................................. 35 
4.1 ประสิทธิภาพโมเดลทดสอบกบัชุดขอ้มูลปกติ  (Our Logo + Logos-32)............. 35 
4.2 ประสิทธิภาพโมเดลทดสอบกบัชุดขอ้มูล  Logos-32Plus.................................... 35 
4.3 ประสิทธิภาพโมเดลทดสอบกบัชุดขอ้มูล  FlickrLogos-47................................. 36 
4.4 ประสิทธิภาพโมเดลทดสอบกบัชุดขอ้มูลโลโกไ้ม่ครบ100%.............................. 36 
4.5 ประสิทธิภาพโมเดลทดสอบกบัชุดขอ้มูลกลุ่มแสงสวา่งมากกวา่ปกติ................. 37 
4.6 ประสิทธิภาพโมเดลทดสอบกบัชุดขอ้มูลกลุ่มแสงมืดกวา่ปกติ........................... 37 
4.7 ประสิทธิภาพโมเดลทดสอบกบัชุดขอ้มูลส่ิงรบกวนในภาพ................................ 38 
4.8 ประสิทธิภาพโมเดลทดสอบกบัชุดขอ้มูลภาพไม่คมชดั....................................... 38 
4.9 ประสิทธิภาพโมเดลทดสอบกบัชุดขอ้มูลชุดทดสอบส่ิงผดิปกติ 3 ชนิด.............. 39 

 

 

 

 

 

 

 

 



ซ 
 

สารบัญภาพ  
  
ภาพที ่ หน้า 
             2.1  โครงสร้างนิวรอลเน็ตเวิร์ค.................................................................................. 5 
             2.2  โครงสร้างคอนโวลูชนันิวรอลเน็ตเวิร์ค.............................................................. 6 
             2.3  ตวัอยา่งการค านวนผงัคุณลกัษณะ...................................................................... 7 
             2.4  แสดงตวัอยา่งการเลือกคุณลกัษณะแบบสูงสุด (Max Pooling)........................... 8 
             2.5  ความแตกต่างระหวา่ง Semantic Segmentation และ Instance Segmentation..... 8 
             2.6  โครงสร้าง Mask R-CNN.................................................................................... 9 
             2.7  สูตรค ารวนค่าไอโอย.ู.......................................................................................... 
             2.8  ตวัอยา่งค่าไอโอย.ู............................................................................................... 
             2.9  โครงสร้างการฝึกสอนโครงข่ายประสาทเทียมของ Deep Learning for Logo..... 
             2.10  โครงสร้างโครงข่ายประสาทเทียมของ Deep Learning for Logo Recognition.. 
             2.11  ชุดขอ้มูลท่ีใชใ้นงาน Deep Learning for Logo Recognition.............................. 
             2.12  เปรียบเทียบชุดขอ้มูล งานวจิยั LOGO-Net: Large-scale Deep Logo Detection  
                      and Brand Recognition with Deep Region-based Convolutional Networks..... 
             2.13  เปรียบเทียบประสิทธิภาพของโครงข่ายประสาทเทียมแต่ละแบบบนชุดขอ้มูล        
                      Logos-18........................................................................................................... 
             2.14  เปรียบเทียบประสิทธิภาพของโครงข่ายประสาทเทียมแต่ละแบบบนชุดขอ้มูล          
                      Logos-160......................................................................................................... 
             2.15  เปรียบเทียบประสิทธิภาพของโครงข่ายประสาทเทียม...................................... 
             2.16  แสดงจ านวนการฝึกสอนขอ้มูลเทียบกบัความถูกตอ้งแบบรวมทุกคลาส.......... 
             3.1  ล าดบัขั้นตอนวิธีด าเนินการวจิยั........................................................................... 
             3.2  จ  านวนภาพแยกตามความสูง ความกวา้ง ของภาพชุดขอ้มูล Our Logos.............. 
             3.3  จ  านวนภาพแยกตามความสูง ความกวา้ง ของภาพชุดขอ้มูล Logos32-Plus......... 

10 
11 
13 
13 
14 

 
15 

 
15 

 
15 
16 
16 
18 
22 
22 

             3.4  จ  านวนภาพแยกตามความสูง ความกวา้ง ของภาพชุดขอ้มูล FlickrLogos-47...... 23 
             3.5 จ านวนรูปภาพชุดขอ้มูล Our Logos แยกตามขนาดภาพ (หน่วยเป็นพิกเซล)....... 

 
 

24 
 



ฌ 
 

สารบัญภาพ (ต่อ)  
  
ภาพที ่ หน้า 
             3.6  จ  านวนรูปภาพชุดขอ้มูล Our Logos แยกตามขนาดภาพ (หน่วยเป็นพิกเซล)...... 
             3.7  จ  านวนรูปภาพชุดขอ้มูล FlickrLogo-47 แยกตามขนาดภาพ (หน่วยเป็นพิกเซล) 

24 
25 

3.8  ตวัอยา่งการระบุประเภทวตัถุในภาพ................................................................ 29 
4.1 เปรียบเทียบประสิทธิภาพของโมเดลโดยรวม...................................................... 40 

  
  
 



 
 

บทที ่1 
บทน ำ 

 
1.1 ทีม่ำและควำมส ำคัญ 

เทคโนโลยท่ีีพฒันาไปอยา่งมากในปัจจุบนัท าใหข้อ้มูลในรูปแบบรูปภาพเกิดข้ึนมากมายทั้ง
ยงักระจายไปอยา่งรวดเร็วจากเวบไซต์และสังคมออนไลน์ ซ่ึงเป็นความทา้ทายในการพยายามจ าแนก 
ตรวจจบัวตัถุในภาพเพื่ออธิบายความหมายหรือเพื่อจุดประสงค์อย่างใดอย่างหน่ึง เทคโนโลยีการ
ประมวลผลภาพจึงถูกน ามาใชเ้พื่อลดระยะเวลาการท างานและลดทรัพยากรบุคคล หน่ึงในงานท่ีเป็นท่ี
นิยมคือการตรวจจบัและการคดัแยกโลโกสิ้นคา้ซ่ึงสามารถน าไปประยกุตใ์ชท้ั้งในภาครัฐและภาคธุรกิจ 
เช่น การตรวจจบัรูปภาพเคร่ืองด่ืมแอลกอฮอล์ท่ีผิดกฎหมายโฆษณา การตรวจจบัสินคา้ละเมิดลิขสิทธ์ิ 
การตรวจวดัและประเมินทศันะคติ ความพึงพอใจของลูกคา้ท่ีมีต่อแบรนด์ เป็นตน้ แต่เน่ืองจากขอ้มูล
นั้นมีท่ีมาจากหลากหลายแหล่ง มีความแตกต่างกนัอยา่งมาก ทั้งขนาด ความละเอียดคมชดั แสงสี และ
ส่ิงรบกวนในภาพซ่ึงส่ิงเหล่าน้ีลว้นแลว้แต่เป็นความทา้ทายในการพฒันาระบบให้สามารถจ าแนกและ
ตรวจจบัโลโกสิ้นคา้ไดอ้ยา่งมีประสิทธิภาพสูงสุด 

ในการแข่ งขันการแยกประเภทของภาพ  ImageNet Large Scale Visual Recognition 
Challenge (ILSVRC)  ท่ีใชฐ้านขอ้มูล ImageNet ท่ีมีมากกวา่ 14 ลา้นภาพมีประเภทของรูปภาพมากกวา่ 
20,000 ประเภท วิธีการท่ีไดรั้บความนิยมและมีความถูกตอ้งแม่นย  าสูงก็คือการใช้โครงข่ายประสาม
เทียม (Neural Networks) เป็นพื้นฐานในการสร้างแบบจ าลองในการแยกประเภทของรูปภาพ ซ่ึง
โครงข่ายประสาทเทียม(Neural Networks) ก็ไดถู้กน ามาใชใ้นงานวิจยัการแยกประเภทของโลโกสิ้นคา้
ด้วย เช่นกัน  Deep Learning for Logo Recognition น าเสนอขั้ นตอนวิ ธีการเตรียมข้อมูล เพื่ อให้
แบบจ าลองมีประสิทธิภาพท านายไดถู้กตอ้งแม่นย  าท่ีสุดโดยใชชุ้ดขอ้มูล FlicksrLogos-32 และ Logos-
32Plus ซ่ึงเป็นชุดขอ้มูลโลโกโ้ดยเฉพาะและใชโ้มเดลท่ีไม่ซบัซอ้นในการท านายผล 

ง า น วิ จั ย  Automatic Graphic Logo Detection vis Fast Region-based Convolutional 
Networks[Gonçalo Oliveira, Xavier Frazão, André Pimentel, Bernardete Ribeiro.(2016)] ได้น าเสนอ
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วธีิการตรวจจบัรูปภาพโลโกสิ้นคา้ดว้ยการใชโ้มเดล Fast Region-based Convolutional Networks (Fast 
R-CNN)[Ross Girshick (2015)] ใช้ ชุ ดข้อ มูล  FlicksrLogos-32[Lluis Garcia Pueyo, Rainer Lienhart, 
and Roelof van Zwol.(2011)] ง า น วิ จั ย  Logo-Net:Large-scale Deep Logo Detection and Brand 
Recognition with Deep Region-base Convolution Networks[Steven C.H. Hoi, Xiongwei Wu, Hantang 
Liu, Yue Wu, Huiqiong Wang , Hui Xue, and Qiang Wu. (2015)]ได้น าเสนอชุดข้อมูล  LOGO-Net 
(Logos-18, Logos-160) ท่ีมีจ  านวนยี่ห้อสินค้าถึง 160 ยี่ห้อและงานวิจัยน้ีก็ได้น าเสนอวิธีการแยก
ประเภทโดยใชโ้มเดล Fast Region-based Convolutional Networks (Fast R-CNN) งานวจิยั DeepLogo : 
Hitting Logo Recognition with the Deep Neural Network Hammer[4] น าเสนอโมเดลท่ีมีความซบัซ้อน
ในการแยกภาพโดยใชชุ้ดขอ้มูล FlicksrLogos-32 

จากงานวิจยัท่ีอา้งถึงขา้งตน้ลว้นแลว้แต่ใชโ้ครงข่ายประสาทเทียมเป็นพื้นฐานในการสร้าง
โมเดลแยกตรวจจบัและประเภทโลโกสิ้นคา้ซ่ึงโมเดลท่ีนิยมใชแ้ละมีประสิทธิภาพและความแม่นย  าใน
การท านายสูงก็คือโมเดล Fast Region-based Convolutional Networks (Fast R-CNN) แต่อยา่งไรก็ตาม
ปั จ จุบัน โม เด ล  Fast Region-based Convolutional Networks (Fast R-CNN) ก็ ไ ด้ ถู ก พัฒ น าให้ มี
ประสิทธิภาพมากยิ่งข้ึนนั่นก็คือโมเดล Mask R-CNN ท่ีมีความแม่นย  าสูงข้ึนและสามารถคัดแยก
ประเภทของวตัถุในภาพได้ละเอียดมากยิ่งข้ึนอีกด้วย  อีกทั้ งชุดข้อมูลท่ีใช้ในงานวิจยัข้างต้นเม่ือ
พิจารณาจากคุณสมบัติแล้วยงัไม่สอดคล้องกับรูปภาพท่ีเกิดข้ึนจริงในอินเตอร์เน็ต หรือส่ือสังคม
ออนไลน์ เช่น ขนาดของภาพท่ีในชุดขอ้มูล FlickrLogo-32 หรือ ชุดขอ้มูล Logos-32Plus[Steven C.H. 
Hoi, Xiongwei Wu, Hantang Liu, Yue Wu, Huiqiong Wang , Hui Xue, and Qiang Wu. (2015)] มี
ขนาดใหญ่และความละเอียดสูงแต่รูปภาพท่ีพบในอินเตอร์เน็ตจะขนาดเล็กและความละเอียดค่อนขา้ง
ต ่า รวมไปถึงขนาดของโลโกใ้นภาพ ความสมบูรณ์ของโลโกใ้นภาพสัดส่วนความสว่างความมืดของ
ภาพ ส่ิงรบกวนต่างๆในภาพท่ีเป็นปัจจยัในการฝึกสอนให้กับโมเดลเพื่อท่ีจะให้โมเดลนั้นสามารถ
ตรวจจบัรูปภาพท่ีมีคุณลกัษณะหลากหลายข้ึนอีกดว้ย 

งานวิจยัน้ีน าเสนอขั้นตอนวิธีการเลือกใช้และเตรียมข้อมูล โดยเลือกยี่ห้อสินคา้ท่ีได้รับ
ความนิยมในประเทศไทยและเป็นโลโกล่้าสุดท่ีแต่ละยีห่อ้เลือกใชใ้นปี 2562 จ านวน 6 ยี่หอ้ ไดแ้ก่ เบียร์
สิงห์, เบียร์ลีโอ, เบียร์ไฮเนเกน, เป๊ปซ่ี, โคคาโคล่า, สตาร์บคั โดยใชชุ้ดขอ้มูลท่ีผูว้จิยัเก็บรวบรวมมาใช้
ร่วมกับชุดข้อมูล Logos-32Plus และการการเพิ่มความหลากหลายให้กับชุดข้อมูลฝึกสอน (Data 
Augmentation)ให้เหมาะสม รวมไปถึงการเลือกใช้โมเดล Mask R-CNN และการก าหนดค่าโมเดลให้
เหมาะสมท าให้ได้ประสิทธิภาพมากท่ีสุดท่ี mAP 0.982 และยงัมีประสิทธิภาพท่ีดีเม่ือทดสอบกบัชุด
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ขอ้มูลท่ีมีคุณลกัษณะท่ีหลากหลาย ได้แก่ ขนาดรูปภาพเล็กและมีความละเอียดต ่า รูปภาพท่ีมืด แสง
สวา่งมากกวา่ปกติ ภาพไม่คมชดั ภาพมีส่ิงรบกวน รวมไปถึงรูปภาพท่ีโลโกท่ี้ไม่สมบูรณ์ ดว้ย 

 
1.2 วตัถุประสงค์ของงำนวจัิย 

1. เพื่อน าเสนอวธีิการเลือกใชแ้ละการจดัเตรียมขอ้มูลส าหรับฝึกสอนโมเดลท่ีใชส้ าหรับตรวจจบั
รูปภาพโลโกสิ้นคา้ 

2. เพื่อน าเสนอการเลือกใชโ้มเดลและการตั้งค่าโมเดลใหเ้หมาะสมเพื่อใหมี้ประสิทธิภาพมาก
ท่ีสุด 
 

1.3 ขอบเขตงำนวจัิย 
1. ขอ้มูลท่ีใชเ้ลือกใช ้6 โลโกสิ้นคา้จาก 6 ยีห่้อท่ีไดรั้บความนิยมในประเทศไทยไดแ้ก่ เบียร์สิงห์, 

เบียร์ลีโอ, เบียร์ไฮเนเกน,เป๊ปซ่ี, โคคาโคล่า และ สตาร์บคั  และเป็นโลโกล่้าสุดในปี 2562 ของ
แต่ละยีห่อ้ 

2. ปัจจยัในการทดสอบเพื่อวดัประสิทธิภาพไดแ้ก่ โลโกไ้ม่สมบูรณ์ 100 เปอร์เซ็นต,์  แสงสวา่ง
มากกวา่ปกติ, แสงมืดกวา่ปกติ, ส่ิงรบกวนในภาพ, ภาพไม่คมชดั 
 

1.4 ประโยชน์ทีค่ำดว่ำจะได้รับ 
สามารถน าวธีิการท่ีน าเสนอไปใชใ้นการพฒันาระบบในการตรวจจบัคดักรองโลโกห้รือวตัถุอ่ืนใน

ภาพท่ีมีคุณลกัษณะหลากหลายใหมี้ประสิทธิภาพมากยิง่ข้ึน 
 

1.5 ผลงำนทีต่ีพมิพ์จำกวทิยำนิพนธ์ 
Pichitchai Pimkote ; Thanapat Kangkachit,"Classification of alcohol brand logos using 
convolutional neural networks",2018 International Conference on Digital Arts, Media and 
Technology (ICDAMT) 

 



 

 

 

บทที ่2 

ทฤษฎแีละงานวจิยัที่เกีย่วข้อง 

 
ในบทน้ีจะกล่าวถึงทฤษฎีท่ีใชใ้นการวจิยั เทคนิคในการทดสอบประสิทธิภาพของโมเดล

และวรรณกรรมท่ีเก่ียวขอ้ง  

 

2.1 ทฤษฎีทีเ่กี่ยวข้อง 

 2.1.1 นิวรอลเน็ตเวร์ิค และ คอนโวลูชันนิวรอลเน็ตเวร์ิค (Neural Network and Convolution 

Neural Networks) 

นิวรอลเน็ตเวิร์คเป็นแบบจ าลองการค านวณทางคณิตศาสตร์ท่ีมีแรงบนัดาลใจในการพฒันา

มาจากสมองของมนุษย์ โครงข่ายประสาทเทียมนั้ นประกอบไปด้วยกลุ่มของโหนด (Node) ท่ีจัด

ออกเป็น 3 ส่วนคือ  

1. Input layer เป็นส่วนรับขอ้มูลซ่ึงจ านวนของโหนดข้ึนอยูก่บัขอ้มูลท่ีน าเขา้มาใชใ้นโมเดล 

2. hidden layer เป็นชั้นท่ีอยู่ก่ึงกลางโดยสามารถก าหนดจ านวนโหนด หรือจ านวนชั้นของ 

hidden layer ไดต้ามตอ้งการเพื่อความเหมาะสมและประสิทธิภาพท่ีดีท่ีสุดกบังานท่ีใช ้

3. output layer เป็นชั้นค าตอบหรือชั้นท่ีน าข้อมูลท่ีได้ไปใช้ จ  านวนของโหนดก็ข้ึนอยู่กับ

จ านวนค าตอบท่ีตอ้งการ  
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ภาพที ่2.1 โครงสร้างนิวรอลเน็ตเวร์ิค 

 

ในการใชนิ้วรอลเน็ตเวร์ิคมาใชใ้นการตรวจจบัวตัถุขอ้มูลประเภทรูปภาพ อาจใชว้ิธีการการ

สกดัคุณลกัษณะ โดยตวัสกดัคุณลกัษณะ(Feature Extractor) ของวตัถุท่ีสนใจในรูปภาพก็มีหลากหลาย

วิ ธี  เช่ น  Histogram of Oriented Gradients [N. Dalal and B. Triggs. (2005)], Scale-Invarient Feature 

Transform (SIFT) [Stefan Romberg], Speeded Up Robust Feature (SURF) [Nabeel Younus 

Khan,Brendan McCane,Geoff Wyvill. (2005)] เป็นตน้ โดยตวัสกดัคุณลกัษณะเหล่าน้ีจะถูกออกแบบมา

ให้เหมาะสมกับข้อมูลท่ีจะใช้ตรวจจบัหากมีการน าไปใช้งานอ่ืนประสิทธิภาพก็อาจจะลดลง จึงมี

แนวคิดในการสกดัคุณลกัษณะจากชุดขอ้มูลสอน เพื่อท่ีไม่ตอ้งออกแบบตวัสกดัคุณลกัษณะท่ีเหมาะสม

กบัขอ้มูลทุกคร้ัง วธีิการน้ีถูกเรียกวา่คอนโวลูชนันิวรอลเน็ตเวิร์ค 

คอนโวลูชันนิวรอลเน็ตเวิร์ค ประกอบไปด้วย ชั้นสกัดคุณลักษณะ (Feature Extraction) 

และ ชั้นจ าแนก(Classification Layer)  
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ภาพที ่2.2 โครงสร้างคอนโวลูชนันิวรอลเน็ตเวิร์ค 

  

ขั้นตอนการท าสกดัคุณลกัษณะรูปภาพของวิธีคอนโวลูชันเร่ิมการจากใช้ ตวักรอง(filter) 

ค  านวณกบัขอ้มูลเขา้โดยแต่ละคร้ังจะค านวณตามขนาดของตวักรอง และเล่ือน(Stride) ให้ครบทั้งภาพ 

ผลท่ีไดจ้ากการค านวณจะเป็น ผงัคุณลกัษณะ(Feature map) 
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ภาพที ่2.3 ตวัอยา่งการค านวณผงัคุณลกัษณะ 

  

หลงัจากนั้นจะน าผงัคุณลกัษณะท่ีไดท้ั้งหมดมาเขา้กระบวนการเลือกคุณลกัษณะ(Poling) 

วธีิท่ีนิยมใชก้นัคือ การเลือกคุณลกัษณะค่าสูงสุด(Max Pooling) และการเลือกคุณลกัษณะค่าเฉล่ีย  
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ภาพที ่2.4 แสดงตวัอยา่งการเลือกคุณลกัษณะแบบสูงสุด (Max Pooling) 

 

 โดยงานวิจยัน้ีใชโ้มเดล Mask-RNN ซ่ึงใชว้ธีิคอนโวลูชนันิวรอลเน็ตเวิร์คในการสกดั
คุณลกัษณะรูปภาพเพื่อใชใ้นกระบวนการต่อไป 

 2.1.2 การตรวจจับและแยกประเภทวตัถุแบบ Instance Segmentation ด้วยคอนโวลูชันนิวรอล
เน็ตเวร์ิค 

วิธีการตรวจจบัวตัถุในรูปภาพดว้ยถูกพฒันาข้ึนมาเป็นอยา่งมากซ่ึงในงานวิจยัน้ีไดเ้ลือกใช้
วิธี  Mask R- CNN ซ่ึงมีแนวคิดและวิธีการพื้ นฐานมาจากการใช้นิวรอลเน็ตเวิร์ค  ซ่ึ ง Mask R-
CNN[Kaiming He, Georgia Gkioxari, Piotr Dollár, Ross Girshick. (2018)] น อ ก จ าก จ ะ ส าม าร ถ
ตรวจจบัวตัถุในภาพได้แลว้ยงัสามารถแยกหรือระบุต าแหน่งของวตัถุแต่ละอย่างในภาพไดใ้นระดบั
พิกเซลไดอี้กดว้ย  

 

 

 

 

 

ภาพที ่2.5 ความแตกต่างระหวา่ง Semantic Segmentation และ Instance Segmentation 
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2.1.2.1  Mask R-CNN [Kaiming He, Georgia Gkioxari, Piotr Dollár, Ross Girshick. (2018)]  

พัฒนาต่อยอดมาจาก Faster R-CNN [S. Ren, K. He, R. Girshick, and J. Sun. (2017)] ซ่ึง

นอกจากจะตรวจจบัวตัถุในภาพแลว้ยงัสามารถแยกและระบุประเภทและต าแหน่งของวตัถุในภาพไดอี้ก

ดว้ย 

 

ภาพที ่2.6 โครงสร้าง Mask R-CNN 

 

 โครงสร้างหลกัของ Mask R-CNN ประกอบไปดว้ย 

- Backbone Model เป็นส่วนท่ีใชค้อนโวลูชนันิวรอลเน็ตเวิร์คสกดัคุณลกัษณะ (Feature 

Extraction) โดยจะไดผ้ลลพัธ์เป็นผงัคุณลกัษณะ(Feature map) เพื่อใชใ้นขั้นตอนต่อไป 

ส าหรับโครงสร้างหลกัส่วน Backbone Model ในงานวจิยัน้ีจะใชโ้ครงสร้าง RestNet 

101[20] และถูกฝึกสอนมาแลว้ดว้ยชุดขอ้มูล ImageNet[Olga Russakovsky*, Jia Deng* 

(2015)] 

- Region Proposal Network (RPN) เป็นส่วนท่ีเลือกวา่ผงัคุณลกัษณะ(Feature map)ใดท่ี
น่าจะมีวตัถุอยูบ่า้งผลลพัธ์ท่ีไดจ้ะเป็น Region map 
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- ส่วน ROI Pooling เป็นส่วนท่ีเลือกวา่ ผงัคุณลกัษณะ Feature map และ Region map มีวตัถุ

ประเภทใดบา้ง 

- ส่วนท านายผล (Classifier) ในส่วนน้ีจะใชนิ้วรอลเน็ตเวร์ิค และ คอนโวลูชนันิวรอล

เน็ตเวร์ิคท านายผลโดยจะแยกท านายผล 3 แบบคือ 1. ท านายผลคลาส (Classification) 2. 

ท านายส่วนกรอบวต าแหน่งวตัถุ(boundary box regression) 3. ท านายวา่พิกเซลใหนคือ

วตัถุ (Mask) 

 

2.1.3 การวดัประสิทธิภาพและประเมินผล 

 2.3.1 ค่าไอโอย ู(Intersection over Union: IoU) [Intersection over Union (IoU) for 

object detection] 

ค่าไอโอยเูป็นค่าวดัความแม่นย  าของการตรวจบัวตัถุ ซ่ึงเป็นการวดัอตัราส่วนพื้นท่ีท่ี

ทบัซอ้นกนั(Area of Overlap) ระหวา่งพื้นท่ีท่ีท านาย (Prediction Area) กบั พื้นท่ีจริงของวตัถุ 

(Ground Truth Area) หารดว้ยพื้นท่ีรวมทั้งหมด (Area of Union) ระหวา่งพื้นท่ีท่ีท านาย กบั

พื้นท่ีท่ีจริงของวตัถุ  

 

 

ภาพที ่2.7 สูตรค ารวนค่าไอโอย ู
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ในงานวจิยัน้ีก าหนดค่าไอโอยใูนการตรวจจบัโลโกใ้นภาพ หากค่าไอโอยเูกินกวา่ 0.7 ถือวา่

ตรวจเจอโลโกใ้นภาพ โดยตวัอยา่งของการวดัค่าไอโอย ูแสดงในรูปท่ี 2.7 

 

 

 

ภาพที ่2.8 ตวัอยา่งค่าไอโอย ู

 

2.3.2 คอนฟิวชนัเมริกซ์ (Confusion Matrix) 

คอนฟิวชนัเมทริกซ์ คือการประเมินประสิทธิภาพจากการท านายผลเทียบกบัผลลพัธ์จริง 

 

ตารางที ่2.1 ตารางคอนฟิวชนัเมทริกซ์ 
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True Positive (TP) คือ ผลการท านาย (Prediction) วา่มนัมีจริง (ค่าไอโอยูมากกวา่ 0.5) 
และ ผลลพัธ์จริง (Ground Truth) บอกวา่มีจริง 

True Negative (TN) คือ ผลการท านายวา่มนัไม่มีจริง และผลลพัธ์จริงก็บอกวา่มนัไม่มี
จริง 

False Positive (FP) คือ ผลการท านายว่ามนัมีจริง (ค่าไอโอยูมากกว่า 0.5) แต่ผลลพัธ์
จริงก็บอกวา่มนัไม่จริง 

False Negative (FN) คือ ผลการท านายว่ามันมีไม่จริง (ค่าไอโอยูน้อยกว่า 0.5) แต่
ผลลพัธ์จริงก็บอกวา่มนัมีจริง 

ในงานวจิยัใชค้อนฟิวชนัเมทริกซ์ในการวดัประสิทธิภาพการท านายผลการตรวจจบัโลโกในแต่
ละภาพวา่โลโกท่ีท านายมานั้นถูกตอ้งหรือไม่ 

 

 2.3.3 การวดัประสิทธิภาพแยกตามคลาส 

ในการวดัประสิทธิภาพนั้นจะใชว้ธีิวดัประสิทธิภาพแยกตามคลาส ประกอบดว้ย 3 ค่า ดงัน้ี 

การวดัค่า Precision  ค  านวณไดจ้ากสูตร 

𝑃𝑟𝑒𝑐𝑖𝑠𝑖𝑜𝑛 =
TP

TP + FP
 

การวดัค่า Recall ค  านวณไดจ้ากสูตร 

𝑅𝑒𝑐𝑎𝑙𝑙 =
TP

TP + FN
 

 

 การวดัความถูกตอ้งพิจารณารวมทุกคลาส (Accuracy) ค านวณไดจ้ากสูตร 

𝐴𝑐𝑐𝑢𝑟𝑎𝑐𝑦 =
TP + TN

TP + TN + FP + FN
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2.2 งานวจัิยทีเ่กี่ยวข้อง 

2.2.1 งานวิจยัของ Simone Bianco, Marco Buzzelli, Davide Mazzini, Raimondo Schettini ได้

ศึกษาเร่ือง Deep Learning for Logo Recognition [Simone Bianco, Marco Buzzelli, Davide Mazzini, 

Raimondo Schettini.(2017)] ซ่ึงน าเสนอวิธีการในการคดักรองภาพจากโลโก้สินคา้ท่ีมีประสิทธิภาพ

โดยเน้นไปท่ีการจดัเตรียมข้อมูลก่อนฝึกสอนโครงข่ายประสาทเทียม ได้แก่ การตดั แยกวตัถุและ

ก าหนดช่ือวตัถุในภาพ (Object-proposal logo annotations), การก าหนดจ านวนข้อมูลในคลาสให้มี

จ  านวนใกลเ้คียงกนั (Class balancing), การเพิ่มความหลากหลายให้กบัชุดขอ้มูล (Data augmentation) 

และยงัใชโ้ครงสร้างโครงข่ายประสาทเทียมท่ีเล็กและมีความซบัซอ้นนอ้ย  

 

 

 

ภาพที ่2.9 โครงสร้างการฝึกสอนโครงข่ายประสาทเทียมของ Deep Learning for Logo Recognition 

 

 

 

 

 

 

ภาพที ่2.10 โครงสร้างโครงข่ายประสาทเทียมของ Deep Learning for Logo Recognition 
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ส าหรับชุดขอ้มูลท่ีงานวจิยัน้ีใชจ้ะเป็น ชุดขอ้มูล 2 ชุดคือ FlickrLogos-32 และ Logos-32Plus 

 

 
 

ภาพที ่2.11 ชุดขอ้มูลท่ีใชใ้นงาน Deep Learning for Logo Recognition 

 

2.2.2  งานวิจยัของ Goncalo Oliveira, Xavier Frazao, Andre Pimentel, Bernardete Ribeiro ได้

ศึ ก ษ า เ ร่ื อ ง  Automatic Graphic Logo Detection via Fast Region-based Convolutional Networks  

[Gonçalo Oliveira, Xavier Frazão, André Pimentel, Bernardete Ribeiro.(2016)] น าเสนอการคัดแยก

รูปภาพโลโก้สินค้าโดยใช้เครือข่ายประสาทเทียมแบบ Fast Region-based Convolutional Networks 

(FRCN) และใชชุ้ดขอ้มูล FlickrLogos-32 ใหค้วามถูกตอ้งในการคดัแยกรวมทุกคลาสอยูท่ี่ 93% 

2.2.3 งานวิจัยของ Steven C.H. Hoi, Xiongwei Wu, Hantang Liu, Yue Wu, Huiqiong Wang, 

Hui Xue, Qiang Wu[Steven C.H. Hoi, Xiongwei Wu, Hantang Liu, Yue Wu, Huiqiong Wang , Hui 

Xue, and Qiang Wu. (2015)] ได้ศึกษาเร่ือง LOGO-Net: Large-scale Deep Logo Detection and Brand 

Recognition with Deep Region-based Convolutional Networks[Steven C.H. Hoi, Xiongwei Wu, 

Hantang Liu, Yue Wu, Huiqiong Wang , Hui Xue, and Qiang Wu. (2015)] น าเสนอชุดข้อมูล ท่ี ช่ือ 

Logos-160 และ Logos-18 ท่ีมีจ  านวนรูปภาพมากกวา่ชุดขอ้มูล FlickrLogos-32 ท่ีเป็นท่ีนิยมซ่ึง Logos-

160 มีจ านวนถึง 73,414 ภาพ 100 ยีห่อ้  
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ภาพท่ี 2.12  เปรียบเทียบชุดขอ้มูล งานวจิยั LOGO-Net: Large-scale Deep Logo Detection and Brand  
                    Recognition with Deep Region-based Convolutional Networks 

 

อีกทั้ งย ังน า เสนอโครงข่ ายป ระส าท เที ยม ได้แ ก่  RCNN(CaffeNet), FRCN(CaffeNet), 
FRCN(VGG1024), FRCN(VGG16), SPPnet(ZF) เปรียบเทียบประสิทธิภาพในดา้นการคดัแยกรูปภาพ 
และ ในดา้นการใชท้รัพยากรดว้ย 

 

 

 

ภาพที ่2.13 เปรียบเทียบประสิทธิภาพของโครงข่ายประสาทเทียมแต่ละแบบบนชุดขอ้มูล Logos-18 

 

 

 

ภาพที ่2.14 เปรียบเทียบประสิทธิภาพของโครงข่ายประสาทเทียมแต่ละแบบบนชุดขอ้มูล Logos-160 

 



16 
 

2.2.4 งานวิจัยของ Forrest N. Iandola, Anting Shen, Peter Gao, Kurt Keutzer ได้ศึกษาเร่ือง 

DeepLogo : Hitting Logo Recognition with the Deep Neural Network [Forrest N. Iandola, Anting 

Shen, Peter Gao and Kurt Keutzer.(2015)] ซ่ึงเป็นการเปรียบเทียบประสิทธิภาพการคดัแยกรูปภาพจาก

โครงข่ายประสาทเทียมแบบต่างๆ ได้แก่  VGG-19, AlexNet, Full-Inception,GoogLeNet ซ่ึ งเป็น

โครงข่ายประสาทเทียมท่ีได้ฝึกสอนดว้ยชุดขอ้มูล ImageNet-2012 และฝึกสอนเพิ่มเติมด้วยชุดขอ้มูล 

FlickrLogos-32  

 

 

 

 

 

 

ภาพที ่2.15 เปรียบเทียบประสิทธิภาพของโครงข่ายประสาทเทียมแต่ละแบบ 

 

 

 

ภาพที ่2.16 แสดงจ านวนการฝึกสอนขอ้มูลเทียบกบัความถูกตอ้งแบบรวมทุกคลาส 
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ตารางที ่2.2  เปรียบเทียบงานวจิยัท่ีเก่ียวขอ้ง 

 

ช่ืองานวจิยั ผูจ้ดัท า ปีท่ีตีพิมพ ์ โมเดลท่ีใช ้ ชุดขอ้มูล ความ
แม่นย  า 

Deep Learning for 
Logo 

Recognition[24] 
 

Simone Bianco, 
Marco Buzzelli, 
Davide Mazzini, 

Raimondo 
Schettini 

2017-05 
 

CNN FlicksrLogos-
32 + Logos-

32plus 

96.0 

Automatic Graphic 
Logo Detection via 
Fast Region-based 

Convolutional 
Networks[25] 

Gonc¸alo Oliveira, 
Xavier Fraz˜ao†, 

Andr´e Pimentel†, 
Bernardete Ribeiro 

 

2016-04 FRCN FlicksrLogos-
32 

0.93 

LOGO-Net: Large-
scale Deep Logo 

Detection and Brand 
Recognition with 

Deep Region-based 
Convolutional 
Networks [1] 

Steven C.H. Hoi, 
Xiongwei Wu, 

Hantang Liu, Yue 
Wu, Huiqiong 

Wang, Hui Xue, 
Qiang Wu 

 

2015-11 RCNN Logos-
18,Logos160 

 

95.2, 
90.00 

 

DeepLogo_Hitting 
Logo Recognition 

with the Deep 
Neural Network [4] 

 

Forrest N. Iandola, 
Anting Shen , 

Peter Gao ,Kurt 
Keutzer  

 

2015-10 GoogLeNet FlicksrLogos-
32 

89.6 
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บทที ่3  
ระเบียบวธีิวจิยั 

 
3.1 ขั้นตอนวธีิด ำเนินกำรวจัิย 

 ในบทน้ีกล่าวถึงขั้นตอนการด าเนินการวจิยัการตรวจจบัโลโกสิ้นคา้ใหมี้ประสิทธิภาพโดยมี

ขั้นตอนด าเนินการหลกั 5 ขั้นตอนไดแ้ก่ เก็บรวบรวมขอ้มูล, การจดัเตรียมขอ้มูล, การเพิ่มชุดตวัอยา่ง

ขอ้มูล, การสร้างโมเดล และการประเมินผล โดยล าดบัขั้นตอนตามรูปท่ี 3.1 

 

 

 

ภำพที ่3.1 ล าดบัขั้นตอนวธีิด าเนินการวจิยั 

 

3.1.1 เกบ็รวบรวมข้อมูล 

 งานวิจยัน้ีจะใช้รูปภาพท่ีเกิดข้ึนในชีวิตประจ าวนัโดยเลือกกลุ่มตัวอย่างเป็นยี่ห้อ

เคร่ืองด่ืมท่ีไดรั้บความนิยมในประเทศไทย 6 ยี่ห้อ ไดแ้ก่ ไดแ้ก่ เบียร์สิงห์, เบียร์ลีโอ, เบียร์ไฮเนเกน, 

เป็ปซ่ี, โคคาโคลา, สตาร์บัก๊ ขอ้มูลท่ีใชใ้นการวจิยัประกอบไปดว้ย 3 ชุดขอ้มูล ไดแ้ก่ ชุดท่ี 1 OurLogos 

ชุดท่ี 2.  Logos-32Plus ชุดท่ี 3. FlickrLogos-47 
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ชุดท่ี 1. OurLogos เป็นข้อมูลท่ีเก็บรวบรวมจากจากเว็บไซต์ และสังคมออนไลน์ เป็น

รูปภาพท่ีเกิดจากการบริโภค และสถานการณ์จริง เป็นชุดขอ้มูลหลกัท่ีใชใ้นงานวจิยัน้ีประกอบไปดว้ย 6 

คลาสไดแ้ก่ เบียร์สิงห์ (singha), เบียร์ลีโอ (Leo), เบียร์ไฮเนเกน( heineken), เป็ปซ่ี (pepsi), โคคาโคลา 

(cocacola), สตาร์บัก๊ (starbucks) ในการเก็บขอ้มูลชุดน้ีจะเลือกใชโ้ลโกล่้าสุดของแต่ละยี่ห้อสินคา้และ

เลือกรูปภาพท่ีเกิดข้ึนจากชีวิตประจ าวนัซ่ึงจะมีความหลากหลายทางคุณลกัษณะ เช่น ขนาดของภาพ, 

ขนาดของโลโกใ้นภาพ, ความคมชดั แสงสี, ส่ิงรบกวน   
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ชุดท่ี 2. Logos-32Plus เป็นชุดฐานขอ้มูลมาตรฐาน มีทั้งหมด 32 คลาส ไดแ้ก่ HP, adidas, audi, apple, becks, bmw, carlsberg, chimay, 

cocacola, corona, dhl, erdinger, esso, fedex, ferrari, ford, fosters, google, Guinness, heineken, mika, nvidia, paulaner, pepsi, rittersport, shell, 

singha, starbucks, stellaartois, texaco, tsingtao, ups  แต่จะเลือกใชเ้พียง cocacola, heineken, singha, starbucks เน่ืองจากเป็นโลโกท่ีตรงกนักบั

คลาสท่ีจะใชง้าน  

 

ชุดท่ี 3. FlickrLogos-47 เป็น ชุดขอ้มูลมาตรฐานท่ีพฒันาเพิ่มเติมจากชุดขอ้มูล FlickrLogos-32 ท่ีเป็นท่ีนิยมในงานวิจยัดา้นการคดัแยกโลโก ้

 

ตำรำงที ่3.1 จ  านวนขอ้มูลแบบแยกคลาสของแต่ละชุดขอ้มูล 

 

   
OurLogos Logos-32Plus FlickrLogos-47 
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ตำรำงที ่3.2 ค่าสี RGB ของแต่ละชุดขอ้มูล 

 

ขนาดของรูปภาพของแต่ละชุดขอ้มูลแสดงแยกเป็นความสูง ความกวา้งตามรูปภาพท่ี 3.2-3.4 ซ่ึงจะจดักลุ่มแสดงผลเป็น 4 กลุ่มคือ   

กลุ่ม 100-200 คือกลุ่มท่ีมีความกวา้ง หรือ สูง จาก 100 พิกเซล ข้ึนไป แต่ ต ่ากวา่ 300 พิกเซล 

กลุ่ม 300-400 คือกลุ่มท่ีมีความกวา้ง หรือ สูง จาก 300 พิกเซล ข้ึนไป แต่ ต ่ากวา่ 500 พิกเซล 

กลุ่ม 700-800 คือกลุ่มท่ีมีความกวา้ง หรือ สูง จาก 700 พิกเซล ข้ึนไป แต่ ต ่ากวา่ 900 พิกเซล 

กลุ่ม 900++  คือกลุ่มท่ีมีความกวา้ง หรือ สูง จาก 900 พิกเซล ข้ึนไป  

   
OurLogos Logos-32Plus FlickrLogos-47 
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ความสูง 

 
ความกวา้ง 

 

ภำพที ่3.2  จ  านวนภาพแยกตามความสูง ความกวา้ง ของภาพชุดขอ้มูล Our Logos 

 

 
ความสูง 

 
ความกวา้ง 

 
ภำพที ่3.3  จ  านวนภาพแยกตามความสูง ความกวา้ง ของภาพชุดขอ้มูล Logos32-Plus 
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ความสูง 

 
ความกวา้ง 

 
ภำพที ่3.4  จ  านวนภาพแยกตามความสูง ความกวา้ง ของภาพชุดขอ้มูล FlickrLogos-47 

 

 จ  านวนรูปภาพแยกตามขนาดภาพของแต่ละชุดขอ้มูล 
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ภำพที ่3.5  จ  านวนรูปภาพชุดขอ้มูล Our Logos แยกตามขนาดภาพ (หน่วยเป็นพิกเซล) 

 

 
 

ภำพที ่3.6  จ  านวนรูปภาพชุดขอ้มูล Our Logos แยกตามขนาดภาพ (หน่วยเป็นพิกเซล) 
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ภำพที ่3.7  จ  านวนรูปภาพชุดขอ้มูล FlickrLogo-47 แยกตามขนาดภาพ (หน่วยเป็นพิกเซล) 

 

สัดส่วนขนาดโลโกสิ้นคา้ต่อขนาดรูปภาพเม่ือจดักลุ่ม 6 กลุ่มไดแ้ก่ 

Ratio <1% สัดส่วนขนาดโลโกสิ้นคา้ต ่ากวา่ 1% 

Ratio 1% - 2% สัดส่วนขนาดโลโกสิ้นคา้ตั้งแต่ 1% ถึง 2% 

Ratio 3% - 5% สัดส่วนขนาดโลโกสิ้นคา้ตั้งแต่ 3% ถึง 5% 

Ratio 6% - 10% สัดส่วนขนาดโลโกสิ้นคา้ตั้งแต่ 3% ถึง 5% 

Ratio 11% - 20% สัดส่วนขนาดโลโกสิ้นคา้ตั้งแต่ 3% ถึง 5% 

Ratio >20% สัดส่วนขนาดโลโกสิ้นคา้มากกวา่ 20%  
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ตำรำงที ่3.3 จ  านวนภาพแยกตามสัดส่วนขนาดโลโกสิ้นคา้ต่อขนาดรูปภาพชุดขอ้มูล 

 

  
 

Our Logos Logos-32Plus FlickrLogos-47 

 

ในชุดขอ้มูลท่ีใชจ้ะมีทั้งโลโกแ้บบสมบูรณ์ก็คือเตม็ 100 เปอร์เซ็นต ์และอีกส่วนหน่ึงท่ีโลโก้

ขาดหายไปหรือไม่เตม็ 100 เปอร์เซนต ์ ซ่ึงสัดส่วนของภาพของแต่ละชุดขอ้มูลแสดงในตารางท่ี 3.4 แต่

ส าหรับชุดขอ้มูลทดสอบของ FlickrLogos-47 นั้นไม่มีจ  านวนรูปภาพไม่เตม็100% 
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ตำรำงที ่3.4 จ  านวนภาพแยกตามประเภทโลโกใ้นภาพสมบูรณ์ และไม่สมบูรณ์ 100 เปอร์เซ็นต ์ 

 

  
OurLogo Logos-32Plus 

 

 

3.1.2 กำรจัดเตรียมข้อมูล 

 กระบวนการจดัเตรียมขอ้มูลเป็นขั้นตอนการจดัเตรียมขอ้มูลท่ีรวบรวมมาคดัแยกและท าการ

ระบุประเภทและพื้นท่ีของวตัถุในภาพ  

1. กำรคัดแยก 

ขอ้มูลท่ีใชง้านจะถูกแยกเป็น 2 ส่วน คือ ส่วนท่ีใชใ้นการฝึกสอนโมเดล และส่วนท่ีใชใ้นการ

ทดสอบโมเดล โดยจะใชข้อ้มูลจากชุดขอ้มูล Logos-32Plus และขอ้มูลท่ีเก็บรวบรวมจากเวบ็ไซต์และ
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สังคมออนไลน์ ซ่ึงเม่ือรวมกันแล้วจะถูกแบ่งในสัดส่วนข้อมูลฝึกสอน 70 เปอร์เซนต์ และ 30 

เปอร์เซนต ์ส าหรับทดสอบจะแยกเป็นชุดขอ้มูลเป็น 8 ชุด ไดแ้ก่  

ชุดท่ี 1.  ขอ้มูลทดสอบปกติ เป็นชุดขอ้มูลท่ีถูกแบ่งออกจากชุดขอ้มูล  Logos-32Plus และขอ้มูล 

Our Logos ในสัดส่วน 30 เปอร์เซนต ์

ชุดท่ี 2.  ชุดขอ้มูลทดสอบของ Logos-32Plus เป็นชุดขอ้มูลทดสอบของขอ้มูล Logos-32Plus 

ชุดท่ี 3.  ชุดขอ้มูลทดสอบของ FlickrLogos-47 เป็นชุดขอ้มูลทดสอบของขอ้มูล FlickrLogos-

47 

ชุดท่ี 4.  ชุดขอ้มูลกลุ่มแสงสวา่งมากกวา่ปกติ เป็นกลุ่มขอ้มูลท่ีส าเนามาจากชุดท่ี 1. ทั้งหมด 3 

ชุด ปรับคุณลกัษณะภาพต่างกนัโดยใชไ้ลบราร่ี PIL ในภาษาไทธอน พารามีเตอร์ Brightness โดยชุดท่ี1 

Brightness=1.7 ชุดท่ี2 Brightness =1.9 ชุดท่ี =3 Brightness =2.1 

ชุดท่ี 5.  ชุดขอ้มูลกลุ่มแสงมืดกว่าปกติ เป็นกลุ่มขอ้มูลท่ีส าเนามาจากชุดท่ี 1. ทั้งหมด 3 ชุด 

ปรับคุณลกัษณะภาพต่างกนัโดยใช้ไลบราร่ี PIL ในภาษาไทธอน พารามีเตอร์ Brightness โดยชุดท่ี1 

Brightness=0.3 ชุดท่ี2 Brightness =0.5 ชุดท่ี3 Brightness =0.7 

ชุดท่ี 6.  ชุดขอ้มูลส่ิงรบกวนในภาพ เป็นกลุ่มขอ้มูลท่ีส าเนามาจากชุดท่ี 1. ทั้งหมด 3 ชุด ปรับ

คุณลกัษณะภาพต่างกนัโดยใชไ้ลบราร่ี PIL ในภาษาไทธอน พารามีเตอร์ Noise โดยชุดท่ี1 Noise=0.05 

ชุดท่ี2 Noise=0.1 ชุดท่ี =3 Noise =0.2 

ชุดท่ี 7.  ชุดขอ้มูลภาพไม่คมชดั 3 ชุด เป็นกลุ่มขอ้มูลท่ีส าเนามาจากชุดท่ี 1. ทั้งหมด 3 ชุด ปรับ

คุณลักษณะภาพต่างกันโดยใช้ไลบราร่ี PIL ในภาษาไทธอน พารามีเตอร์ GaussianBlur ชุดท่ี1 

GaussianBlur=2 ชุดท่ี2 GaussianBlur=3 ชุดท่ี3 GaussianBlur=5 

ชุดท่ี 8.  ชุดขอ้มูลโลโกไ้ม่ครบ100 เปอร์เซนต์ เป็นชุดขอ้มูลท่ีส าเนามากจากชุดท่ี 1. แลว้ท า

การตดัภาพใหมี้ลกัษณะโลโกไ้ม่ครบ 100  

ชุดท่ี 9. เป็นกลุ่มขอ้มูลท่ีส าเนามาจากชุดท่ี 1 และปรับส่ิงผดิปกติ 3 ชนิด 3 ชุด ไดแ้ก่ 

ชุดท่ี 1 Brightness 0.7 + Noise 0.05 + GaussianBlur 2 ชุดท่ี 2 Brightness 0.5 + Noise 0.1 + GaussianBlur 

3 ชุดท่ี 3 Brightness 0.3 + Noise 0.2 + GaussianBlur 5 
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2. กำรระบุประเภทของวตัถุในภำพเพ่ือใช้ในกำรสร้ำงโมเดลพยำกรณ์ 
ขั้นตอนน้ีเป็นการระบุวา่ในรูปภาพท่ีใชใ้นการสร้างโมเดลนั้นมีวตัถุประเภทใหนบา้งและอยู่

ตรงจุดใหนของรูปภาพ เป็นขั้นตอนท่ีใชเ้วลานานเน่ืองจากตอ้งใชแ้รงงานคน โดยวธีิการคือจะระบุวา่
ในรูปภาพนั้นตรงใหนคือโลโกข้องสินคา้ ยกตวัอยา่งเช่น 

 

 
cocacola 

 
starbucks 

  
heineken singha 

  
leo pepsi 

ภำพที ่3.8 ตวัอยา่งการระบุประเภทวตัถุในภาพ 
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3.1.3 กำรเพิม่ชุดตัวอย่ำงข้อมูล (Augmentation) 

การเพิ่มชุดตวัอยา่งขอ้มูลเป็นการเพิ่มรูปภาพในคุณลกัษณะต่างๆเพื่อใชใ้นการฝึกสอน

โมเดล โดยการเพิ่มชุดตวัอยา่งขอ้มูลน้ีจะใชไ้ลบราร่ี imageaug ในภาษาไพธอนโดยตั้งค่าต่างๆดงัน้ี 

 

กำรตั้งค่ำในกลุ่มขนำดและต ำแหน่ง 

CropAndPad  ก าหนดค่า percent=-0.50 ถึง 0.50 

Rotate ก าหนดค่า 0 ถึง 180 

Fliplr ก าหนดค่า 1 

Flipud ก าหนดค่า 1 

PiecewiseAffine  ก าหนดค่า scale 0.01 ถึง 0.1  

กำรตั้งค่ำกลุ่มภำพไม่ชัด 

AgerageBlur ก าหนดค่า 0 ถึง 10 

กำรตั้งค่ำกลุ่มแสงและสี 

GammaContrast ก าหนดค่า 0.1 ถึง 2 

Grayscale ก าหนดค่า alpha 0.0 ถึง 1.0    

Invert ก าหนดค่า 0.25 

กำรตั้งค่ำกลุ่มส่ิงรบกวน 

AdditiveGaussianNoise ก าหนดค่า scale=0.05*255, 0.2*255, 0.1*255, 0.15*255 

CoarseDropout ก าหนดค่า 0.02, size_percent=0.1, per_channel=0.5 

Dropout ก าหนดค่า 0, 0.2, per_channel=0.5 
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3.1.4 กำรสร้ำงโมเดล 

รูปภาพท่ีมาจากสถาณการจริงในชีวิตประจ ามีความหลากหลายทางคุณลกัษณะมาก ในการ

สร้างโมเดลเพื่อท่ีจะท านายผลหรือคดัแยกรูปภาพเหล่านั้นจึงจ าเป็นตอ้งให้โมเดลมีความเสถียรภาพ

รองรับความหลากหลายเหล่านั้นรวมถึงความทนทานต่อส่ิงรบกวนในภาพ การปรับแต่ง หรือความไม่

สมบูรณ์ต่างๆอีกดว้ย  

งานวิจยัน้ีใชโ้มเดล Mask-RCNN ซ่ึงเป็นโมเดลท่ีมีประสิทธิภาพในการท านายรูปภาพ อีก

ทั้งยงัมีคุณสมบติัในการแยกวตัถุท่ีสนใจในรูปภาพท าให้สามารถระบุ จ านวน ขนาดวตัถุ ซ่ึงท าให้

สามารถปรับปรุงแกไ้ขประสิทธิภาพของโมเดลเพื่อให้รองรับคุณลกัษณะท่ีหลากหลายได ้ในการสร้าง

โมเดลเองก็จะมีการสร้างโมเดลท่ีมีการก าหนดค่าท่ีแตกต่างกนัและใชชุ้ดขอ้มูลแตกต่างกนัเพื่อทดสอบ

ประสิทธิภาพและหาตวัแปร ปัจจยัท่ีส าคญัในการก าหนดค่าเพื่อให้การสร้างโมเดลท่ีมีประสิทธิภาพ

สูงสุด 

โมเดลท่ีใชป้ระกอบไปดว้ย 

1. โมเดล Mask I  เป็นโมเดล Mask-RCNN ท่ีฝึกสอนโดยชุดขอ้มูล OpenLogos-32Plus+Our Logos 

ใชว้ธีิการเพิ่มชุดตวัอยา่งขอ้มูล (Augmentation) แบบครบทุกกลุ่ม  

2. โมเดล Mask II  เป็นโมเดล Mask-RCNN ท่ีฝึกสอนโดยชุดขอ้มูล OpenLogos-32Plus+Our Logos 

ไม่ใชว้ธีิการเพิ่มชุดตวัอยา่งขอ้มูล (Augmentation)  

3. โมเดล Mask III  เป็นโมเดล Mask-RCNN ท่ีฝึกสอนโดยชุดขอ้มูล OpenLogos-32Plus  ใช้วิธีการ

เพิ่มชุดตวัอยา่งขอ้มูล (Augmentation) ครบทุกกลุ่ม  

4. โมเดล Mask IV  เป็นโมเดล Mask-RCNN ท่ีฝึกสอนโดยชุดขอ้มูล OpenLogos-32Plus  ใช้วิธีการ

เพิ่มชุดตวัอยา่งขอ้มูล (Augmentation) ตั้งค่า Mini Mask ในการฝึกสอนเป็น 56*56 พิกเซล 

ค่าพื้นฐานของโมเดลท่ีใช ้จะใช ้Backbone resnet101 ขนาดภาพก่อนเขา้โมเดลเท่ากบั 1024 

* 1024 พิกเซล ซ่ึงหากภาพใหญ่กวา่ค่าท่ีก าหนดก็ท าการยอ่ภาพ และหากภาพมีขนาดเล็กกวา่ค่าก าหนด
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จะท าการเพิ่มขอบของภาพ (Padding) เพื่อให้ขนาดภาพเท่ากบัค่าท่ีก าหนด  ภาพท่ีใช้เป็นภาพสี ใช้ค่า

ความมัน่ใจขั้นต ่า (Min Confidence) ท่ี 0.7 ส าหรับโมเดลท่ีใช ้mini mask จะใชข้นาด 56*56 พิกเซล 

 

ตำรำงที ่3.5 แสดงโมเดล ขอ้มูลฝึกสอนและการเพิ่มชุดขอ้มูลฝึกสอน 

 

Model Dataset 
Mini 
Mask 

กำรเพิม่ชุดข้อมูล 
(Augmentation) 

ต ำแหน่ง
และขนำด 
(Size and 
Position) 

แสงและสี 
(color and 
brightness) 

ไม่คมชัด 
(Blur) 

ส่ิงรบกวน 
(Noise) 

Mask I 
Logos-32 + 
Our Logos      

Mask II 
Logos-32 + 
Our Logos      

Mask III Logos-32      

Mask IV Logos-32 
     

 

3.1.5 กำรทดสอบประสิทธิภำพ 

 ในการทดสอบประสิทธิภาพโมเดลประกอบไปดว้ยการวดัความถูกตอ้งของวตัถุท่ีท านาย จะ

วดัจากค่า IoU (Intersection over union) ท่ีมากกวา่ 50 เปอร์เซ็นต ์นัน่หมายความว่าพื้นท่ีวตัถุท่ีท านาย
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ออกมาเม่ือเทียบกบัพื้นท่ีของวตัถุจริง ตอ้งมีค่ามากกว่า 50 เปอร์เซ็นต์ และผลท่ีได้จะไปค านวณค่า 

precision และ recall เพื่อค านวณหาค่า mAP ซ่ึงเป็นค่าท่ีใชว้ดัประสิทธิภาพของโมเดล 

 ในการทดสอบประสิทธิภาพของโมเดลทั้งหมดจะทดสอบโดยใชชุ้ดขอ้มูลทดสอบทั้งหมด 8 

กลุ่ม ไดแ้ก่ 

ชุดท่ี 1.  ขอ้มูลทดสอบปกติ (OurLogo + Logos-32) 

ชุดท่ี 2.  ชุดขอ้มูลทดสอบของ Logos-32 

ชุดท่ี 3.  ชุดขอ้มูลทดสอบของ FlickrLogos-47 

ชุดท่ี 4.  ชุดขอ้มูลกลุ่มแสงสวา่งมากกวา่ปกติ 3 ชุด (Brightness 1.7, 1.9, 2.1) 

ชุดท่ี 5.  ชุดขอ้มูลกลุ่มแสงมืดกวา่ปกติ 3 ชุด (Brightness 0.3, 0.5, 0.7) 

ชุดท่ี 6.  ชุดขอ้มูลส่ิงรบกวนในภาพ 3 ชุด (Noise 0.05, 0.1, 0.2) 

ชุดท่ี 7.  ชุดขอ้มูลภาพไม่คมชดั 3 ชุด (GaussianBlur 2, 3, 5) 

ชุดท่ี 8.  ชุดขอ้มูลโลโกไ้ม่สมบูรณ์ครบ100% 

ชุดท่ี 9.   ขอ้มูลส่ิงผดิปกติ 3 ชนิด 3 ชุด (Brightness 0.7 + Noise 0.05 + GaussianBlur 2 , 

Brightness 0.5 + Noise 0.1 + GaussianBlur 3, Brightness 0.3 + Noise 0.2 + GaussianBlur 5) 

 



 
 

 
 

บทที ่4 
ผลงานวจิยั 

 
ในบทน้ีจะเป็นผลการทดลองในการตรวจจบัโลโกโ้ดยจะแยกแต่ละโมเดล และชุดขอ้มูลท่ี

ใชส้ าหรับทดสอบเพื่อเปรียบเทียบประสิทธิภาพของแต่ละโมเดลซ่ึงชุดขอ้มูลท่ีไดแ้ก่  
ชุดท่ี 1.  ขอ้มูลทดสอบปกติ (OurLogo + Logos-32Plus) 
ชุดท่ี 2.  ชุดขอ้มูลทดสอบของ Logos-32 
ชุดท่ี 3.  ชุดขอ้มูลทดสอบของ FlickrLogos-47 
ชุดท่ี 4.  ชุดขอ้มูลกลุ่มแสงสวา่งมากกวา่ปกติ 3 ชุด (Brightness 1.7, 1.9, 2.1) 
ชุดท่ี 5.  ชุดขอ้มูลกลุ่มแสงมืดกวา่ปกติ 3 ชุด (Brightness 0.3, 0.5, 0.7) 
ชุดท่ี 6.  ชุดขอ้มูลส่ิงรบกวนในภาพ 3 ชุด (Noise 0.05, 0.1, 0.2) 
ชุดท่ี 7.  ชุดขอ้มูลภาพไม่คมชดั 3 ชุด (GaussianBlur 2, 3, 5) 
ชุดท่ี 8.  ชุดขอ้มูลโลโกไ้ม่ครบ100% 
ชุดท่ี 9.   ขอ้มูลส่ิงผดิปกติมากกวา่ 1อยา่ง 3 ชุด (Brightness 0.7 + Noise 0.05 + 
GaussianBlur 2 , Brightness 0.5 + Noise 0.1 + GaussianBlur 3, Brightness 0.3 + Noise 0.2 
+ GaussianBlur 5) 

4.1 ผลการทดสอบประสิทธิภาพและอภิปรายผลแยกตามชุดข้อมูล 

แสดงผลการทดสอบโมเดลแยกตามชุดขอ้มูลท่ีใชท้ดสอบ ซ่ึงโมเดลทั้ง 4 โมเดล ประกอบ
ไปด้วย  โม เดล  Mask I ฝึ กสอนด้วย ชุดข้อ มู ล  Our Logo + Logos-32Plus และ  เพิ่ ม ชุดข้อ มู ล 
(Augmentation) ในการฝึกสอน 

โมเดล Mask II  ฝึกสอนดว้ยชุดขอ้มูล Our Logo + Logos-32Plus และ ไม่เพิ่มชุดขอ้มูล 
(Augmentation) ในการฝึกสอน 
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โมเดล Mask II  ฝึกสอนด้วยชุดขอ้มูล Logos-32Plus และ เพิ่มชุดขอ้มูล (Augmentation) ใน
การฝึกสอน โมเดล Mask II  ฝึกสอนด้วยชุดขอ้มูล Logos-32Plus และ เพิ่มชุดขอ้มูล (Augmentation) 
ในการฝึกสอน และก าหนดค่า Mini Mask ของโมเดล 

 
4.1.1 ข้อมูลทดสอบปกติ (Our Logo + Logos-32Plus) 

 
ตารางที ่4.1 ประสิทธิภาพโมเดลทดสอบกบัชุดขอ้มูลปกติ  (Our Logo + Logos-32) 
 

โมเดล mAP 
Mask I   0.982 
Mask II 0.958 
Mask III 0.966 
Mask IV 0.770 

  
ในชุดขอ้มูลทดสอบปกติโมเดลท่ีมีประสิทธิภาพสูงสุดคือ Mask I ส่วนในโมเดล Mask II 

แมว้า่ไม่ไดท้  าการเพิ่มชุดจ านวนฝึกสอน (Augmentation) ก็มีประสิทธิภาพไม่ต่างกนัมาก รวมถึงโมเดล 
Mask III  ท่ีฝึกสอนด้วยชุดข้อมูลต่างกันด้วย มีเพียงแต่โมเดล Mask IV ท่ีการตั้งค่าโมเดลใช้ Mini 
Mask อาจส่งผลใหป้ระสิทธิภาพต ่าท่ีสุด 

 
4.1.2 ข้อมูลทดสอบ  Logos-32Plus 

 
ตารางที ่4.2 ประสิทธิภาพโมเดลทดสอบกบัชุดขอ้มูล  Logos-32Plus 

 

โมเดล mAP 
Mask I   0.980 
Mask II 0.952 
Mask III 0.975 
Mask IV 0.809 
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4.1.3 ข้อมูลทดสอบ  FlickrLogos-47 

 

ตารางที ่4.3 ประสิทธิภาพโมเดลทดสอบกบัชุดขอ้มูล  FlickrLogos-47 
 

โมเดล mAP 
Mask I   0.980 
Mask II 0.952 
Mask III 0.930 
Mask IV 0.735 
 

ประสิทธิภาพของโมเดลท่ีทดสอบดว้ยชุดขอ้มูลทดสอบ Logos-32Plus (ในตารางท่ี 4.2) 

และ FlickrLogos-47(ในตารางท่ี 4.3)  ผลท่ีไดจ้ะใกลเ้คียงกบัการทดสอบชุดขอ้มูลปกติ 

 

4.1.4 ข้อมูลทดสอบ ชุดข้อมูลโลโก้ไม่ครบ100% 

 

ตารางที ่4.4 ประสิทธิภาพโมเดลทดสอบกบัชุดขอ้มูลโลโกไ้ม่ครบ100% 

 

โมเดล mAP 
Mask I   0.970 
Mask II 0.840 
Mask III 0.920 
Mask IV 0.637 
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ในชุดขอ้มูลทดสอบโลโกไ้ม่ครบ 100% โมเดล Mask I ยงัมีประสิทธิภาพดีท่ีสุด และโมเดล 

Mask IV ยงัมีประสิทธิภาพต ่าท่ีสุด แต่ค่า mAP ของทุกๆโมเดลนั้นต ่าลงเม่ือเทียบกบั ชุดขอ้มูลทดสอบ

ปกติ 

 

4.1.5 ข้อมูลทดสอบชุดข้อมูลกลุ่มแสงสว่างมากกว่าปกติ 

 

ตารางที ่4.5 ประสิทธิภาพโมเดลทดสอบกบัชุดขอ้มูลกลุ่มแสงสวา่งมากกวา่ปกติ 

 

โมเดล 
mAP 

Brightness 1.7 Brightness 1.9 Brightness 2.1 
Mask I   0.976 0.975 0.975 
Mask II 0.932 0.900 0.860 
Mask III 0.929 0.906 0.902 
Mask IV 0.709 0.704 0.646 

 

4.1.6 ข้อมูลทดสอบชุดข้อมูลกลุ่มแสงสว่างมืดกว่าปกติ 

 

ตารางที ่4.6 ประสิทธิภาพโมเดลทดสอบกบัชุดขอ้มูลกลุ่มแสงมืดกวา่ปกติ 

 

โมเดล 
mAP 

Brightness 0.3 Brightness 0.5 Brightness 0.7 
Mask I   0.930 0.970 0.974 
Mask II 0.696 0.906 0.94 
Mask III 0.834 0.938 0.958 
Mask IV 0.520 0.700 0.706 
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4.1.7 ข้อมูลทดสอบชุดข้อมูลส่ิงรบกวนในภาพ 

 

ตารางที ่4.7 ประสิทธิภาพโมเดลทดสอบกบัชุดขอ้มูลส่ิงรบกวนในภาพ 

 

โมเดล 
mAP 

Noise 0.05 Noise 0.1 Noise 0.2 
Mask I   0.980 0.960 0.946 
Mask II 0.929 0.852 0.662 
Mask III 0.942 0.92 0.84 
Mask IV 0.720 0.662 0.504 

 

4.1.8 ข้อมูลทดสอบชุดข้อมูลภาพไม่คมชัด 

 

ตารางที ่4.8 ประสิทธิภาพโมเดลทดสอบกบัชุดขอ้มูลภาพไม่คมชดั 

 

โมเดล 
mAP 

GaussianBlur 2 GaussianBlur 3 GaussianBlur 5 
Mask I   0.980 0.970 0.959 
Mask II 0.932 0.901 0.746 
Mask III 0.953 0.911 0.762 
Mask IV 0.725 0.652 0.490 
 

ชุดขอ้มูลภาพไม่คมชดัเป็นชุดขอ้มูลท่ีโมเดลมีประสิทธิภาพต ่าท่ีสุดเม่ือเปรียบเทียบกบัผล

ของทุกๆชุดขอ้มูลทดสอบโดยเฉพาะ GaussianBlur 5 ซ่ึงเป็นขอ้มูลท่ีมีส่ิงรบกวนมากท่ีสุด 
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4.1.9 ข้อมูลชุดทดสอบส่ิงผดิปกติมากกว่า 3 ชนิด 

 

ตารางที่ 4.9 ประสิทธิภาพโมเดลทดสอบกบัชุดขอ้มูลชุดทดสอบส่ิงผดิปกติ 3 ชนิด 

 

โมเดล 

mAP 
Brightness 0.7 + 

Noise 0.05 + 
GaussianBlur 2 

Brightness 0.5 + 
Noise 0.1 + 

GaussianBlur 3 

Brightness 0.3 + 
Noise 0.2 + 

GaussianBlur 5 
Mask I   0.94 0.835 0.675 
 

ชุดขอ้มูลส่ิงผดิปกติมากกวา่3 ชนิด  ซ่ึงเป็นภาพท่ีมีคุณภาพต ่ามากโดยเฉพาะอยา่งยิง่เม่ือใช ้

Brightness 0.3 + Noise 0.2 + GaussianBlur 5 นัน่คือเป็นภาพท่ีแสงนอ้ย มีส่ิงรบกวนในภาพสูง และ

ความคมชดัต ่า จึงท าใหป้ระสิทธิภาพของโมเดลต ่าลงอยา่งมาก 

 

 

 

 

 

 

 

 

 



40 

4.2 ผลการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของโมเดลโดยภาพรวม 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

ภาพที ่4.1 เปรียบเทียบประสิทธิภาพของโมเดลโดยรวม 

 

เม่ีอเปรียบเทียบประสิทธิภาพของโมเดลจะพบว่าโมเดลท่ีมีประสิทธิภาพดีท่ีสุดคือโมเดล 

Mask I ซ่ึงเป็นโมเดลท่ีฝึกสอนด้วยชุดข้อมูล Our Logos ร่วมกับชุดข้อมูล Logos-32Plus รวมไปถึง

วิธีการเพิ่มชุดข้อมูลฝึกสอน (Augmentation) ท่ีก าหนด โดยท่ีมีค่า mAP สูงท่ีสุดคือ 0.982และ

ประสิทธิภาพยงัคงท่ีท่ีสุดในการทดสอบในชุดขอ้มูลทั้งหมด โมเดลท่ีประสิทธิภาพต ่าสุดคือโมเดล 

Mask IV ส่วนในโมเดล Mask II และ Mask III ถึงแมว้า่จะมีประสิทธิภาพสูงในชุดขอ้มูลทดสอบปกติ 

แต่เม่ือทดสอบกบัชุดขอ้มูลท่ีผิดปกติประสิทธิภาพกลบัต ่าลงอย่างมาก โดยเฉพาะเม่ือทดสอบกบัชุด

ขอ้มูลท่ีมีแสงสวา่งท่ีต ่า มีส่ิงรบกวนในภาพสูง และเม่ือพบกบัรูปภาพท่ีคมชดันอ้ย 

ถึงแมว้า่ในโมเดล Mask I จะเป็นโมเดลท่ีมีประสิทธิภาพสูงท่ีสุด แต่เม่ือท าการทดสอบกบั

ชุดขอ้มูลท่ีมีการปรับส่ิงผิดปกติในภาพ 3 ปัจจยัพร้อมกนัซ่ึงจะพบว่า เม่ือปรับภาพให้มีแสงน้อย มี

ส่ิงรบกวนในภาพสูงและมีความคมชัดของภาพต ่า ประสิทธิภาพของโมเดลจะลดลงอย่างมาก ตาม

ตารางท่ี 4.8 



 
 

 

 

บทที ่5 

สรุปผลและข้อเสนอแนะ 

 
ในบทน้ีประกอบไปดว้ยหวัขอ้หลกั 2 หวัขอ้ไดแ้ก่ 

5.1 สรุปผลงานวจิยั 

5.2 ขอ้เสนอแนะ เพื่อส าหรับแนวทางในการพฒันาต่อยอดงานวจิยัน้ีใหมี้ประสิทธิภาพมากยิง่ข้ึน 

   

5.1 สรุปผลการวจัิย 

งานวิจัยน้ีน าเสนอวิธีการเลือกข้อมูล การจัดเตรียมข้อมูล และการเลือกใช้โมเดลท่ีมี

ประสิทธิภาพนัน่คือ Mask R-CNN ท่ีมีการก าหนดค่า Mini Mask = false  ท าให้โมเดลมีประสิทธิภาพ

ดีกว่าโมเดลท่ีก าหนดค่า Mini Mask    ดงัจะเห็นไดจ้ากประสิทธิภาพของโมเดล Mask IV ซ่ึงเพียงแค่

ก าหนดค่า Mini Mask ก็ท  าให้ผลลพัธ์ท่ีไดล้ดลงอย่างมาก เม่ือเทียบกบัโมเดล Mask III ท่ีฝึกสอนดว้ย

ชุดขอ้มูลเดียวกนั 

โมเดลท่ีมีประสิทธิภาพมากท่ีสุดคือโมเดล Mask I ท่ี มีค่ า  mAP  0 .982 และย ังคง

ประสิทธิภาพไดดี้ถึงแมว้่าจะทดสอบกบัขอ้มูลท่ีมีคุณลกัษณะแตกต่างไปอย่างมาก ซ่ึงวิธีการท่ีใชใ้น

การการพฒันาโมเดล Mask I ท่ีมีประสิทธิภาพสามารถแกปั้ญหาต่างๆไดดี้ สามารถสรุปไดด้งัน้ี  

5.1.1 ปัญหาภาพเล็ก และความละเอียดต ่า 

การแก้ปัญหาน้ีใช้วิธีการเลือกใช้ชุดขอ้มูลเพื่อฝึกสอนให้มีขนาดหลากหลาย นั่นคือการ
เลือกใช้ชุดขอ้มูล Logos-32Plus ท่ีมีขนาดใหญ่และความละเอียดสูงซ่ึงมีความ กวา้ง สูง เร่ิมตน้ท่ี 240 
พิกเซล ถึง 1024 พิกเซล ค่าเฉล่ียความกวา้ง สูง อยูท่ี่ 871 พิกเซล น ามาใชร่้วมกบัชุดขอ้มูลท่ีผูว้ิจยัเก็บ
รวบรวมมา (Our Logos)  ท่ีมีความกวา้ง สูง เร่ิมตั้งแต่ 70-960 พิกเซล และเฉล่ียอยูท่ี่ 298 ซ่ึงจะเห็นว่า
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เม่ือน าชุดขอ้มูลทั้ง 2 มาใชจ้ะไดท้ั้งขอ้มูลท่ีมีขนาดใหญ่ความละเอียดสูง และขอ้มูลท่ีมีขนาดเล็กความ
ละเอียดต ่ามาใชใ้นการฝึกสอนโมเดล 

5.1.2 ปัญหาภาพความสวา่งหรือมืด 

การแกปั้ญหาน้ีนั้นนอกจากจะใชข้อ้มูลฝึกสอนท่ีมีภาพกลางแจง้ท่ีมีความสวา่งมากและภาพใน
อาคารและกลางคืนท่ีมีความมืดแต่ก็ไม่เพียงพอจึงจ าเป็นตอ้งใชว้ธีิการเพิ่มชุดขอ้มูลฝึกสอน 
(Augmentation) โดยก าหนดตวัแปลดงัน้ี 

- GammaContrast ก าหนดค่า 0.1 ถึง 2  
- Grayscale ก าหนดค่า alpha 0.0 ถึง 1.0    
- Invert ก าหนดค่า 0.25 

5.1.3 ปัญหาส่ิงรบกวนในภาพ และภาพไม่คมชดั 

วธีิการแกปั้ญหาน้ีใชว้ธีิการเพิ่มชุดขอ้มูลฝึกสอน (Augmentation) โดยก าหนดตวัแปลดงัน้ี 

- AgerageBlur ก าหนดค่า จาก 0 ถึง 10  
- AdditiveGaussianNoise ก าหนดค่า scale=0.05*255, 0.2*255, 0.1*255, 0.15*255  
- CoarseDropout ก าหนดค่า 0.02, size_percent=0.1, per_channel=0.5  
- Dropout ก าหนดค่า 0, 0.2, per_channel=0.5 

5.14 ปัญหาโลโกใ้นภาพไม่สมบูรณ์  

ใชว้ธีิการเลือกภาพท่ีมีโลโกไ้ม่สมบูรณ์มาฝึกสอนดว้ยรวมถึงการใชก้ารเพิ่มชุดขอ้มูลฝึกสอน 
(Augmentation) ร่วมดว้ยโดยก าหนดค่าตวัแปลงัน้ี 

- CropAndPad  ก าหนดค่า percent=-0.50 ถึง 0.50 
- PiecewiseAffine  ก าหนดค่า scale 0.01 ถึง 0.1  
- Flipud ก าหนดค่า 1 
- Fliplr   ก าหนดค่า 1 
- Rotate ก าหนดค่า 0 ถึง 180 
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5.2 ข้อเสนอแนะ 

การท างานกบัชุดขอ้มูลรูปภาพนั้นหากไม่วางแผนในการเก็บขอ้มูล และการจดัการขอ้มูลท่ี

ดี การเพิ่ม ลดหรือการแบ่งชุดขอ้มูลอาจมีปัญหาในเร่ืองขอ้มูลซ ้ าซ้อน  อาจใชว้ิธีแปลงขอ้มูลให้อยู่ใน

รูปแบบอาเรย ์ซ่ึงจะสามารถบริหารจดัการไดดี้กวา่  

ถึงแมว้า่วิธีการท่ีน าเสนอจะมีประสิทธิภาพในการตรวจจบัโลโกใ้นภาพท่ีดี แต่เม่ือทดสอบ

กับภาพท่ีมีส่ิงผิดปกติ หรือส่ิงรบกวนมากประสิทธิภาพของโมเดลจะลดลงโดยเฉพาะเม่ือมีความ

ผิดปกติมากกว่า 2 ชนิดในภาพ ซ่ึงหากสามารถลดคุณสมบติัท่ีผิดปกติของภาพก่อนการทดสอบได้ก็

อาจท าใหป้ระสิทธิภาพเพิ่มมากข้ึนดว้ย 
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6.1 ตัวอย่างชุดข้อมูลส าหรับทดสอบ 

   
Brightness=1.7 Brightness =1.9 Brightness =2.1 

รูปท่ี 6.1 ตวัอยา่งขอ้มูลกลุ่มแสงสวา่งมากกวา่ปกติ 

   
Brightness =0.7 Brightness =0.5 Brightness=0.3 

รูปท่ี 6.2 ตวัอยา่งขอ้มูลกลุ่มแสงมืดกวา่ปกติ 

   
Noise=0.05 Noise=0.1 Noise =0.2 

รูปท่ี 6.3 ตวัอยา่งขอ้มูลส่ิงรบกวนในภาพ 
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GaussianBlur=2 GaussianBlur=3 GaussianBlur=5 

รูปท่ี 6.4  ตวัอยา่งขอ้มูลกลุ่มภาพไม่คมชดั 

   

       

รูปท่ี 6.5  ตวัอยา่งขอ้มูลกลุ่มโลโกไ้ม่ครบ 100% 
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Brightness 0.7 + Noise 0.05 + 
GaussianBlur 2 

Brightness 0.5 + Noise 0.1 + 
GaussianBlur 3 

Brightness 0.3 + Noise 0.2 + 
GaussianBlur 5 

รูปภาพท่ี 6.6  ตวัอยา่งขอ้มูลส่ิงผดิปกติ 3 ชนิด 

 

6.2 ตัวอย่างการเพิม่ชุดตัวอย่างข้อมูล (Augmentation) 

    
ตน้ฉบบั percent=(-0.050, 0.20) percent=(-0.30, 0.30) percent=(-0.10, 0.50) 

ตารางท่ี 6.1  ตวัอยา่งการ CropAndPad 

    
ตน้ฉบบั rotate=(60,60) rotate=(90,90) rotate=(150,150) 

ตารางท่ี 6.2  ตวัอยา่งการ Affine rotate 
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ตน้ฉบบั Fliplr(1) 

ตารางท่ี 6.3  ตวัอยา่งการ Fliplr 

  
ตน้ฉบบั Flipud(1) 

ตารางท่ี 6.4  ตวัอยา่งการ Flipud 

    
ตน้ฉบบั scale=(0.05) scale=(0.08) scale=(0.1) 

ตารางท่ี 6.5  ตวัอยา่งการ PiecewiseAffine 
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ตน้ฉบบั k=3 k=5 k=10 

ตารางท่ี 6.6  ตวัอยา่งการ AgerageBlur 

    
ตน้ฉบบั 0.1 0.5 2 

ตารางท่ี 6.7  ตวัอยา่งการ GammaContrast 

    
ตน้ฉบบั 0.3 0.7 1 

ตารางท่ี 6.8  ตวัอยา่งการ Grayscale 
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ตน้ฉบบั  

ตารางท่ี 6.9  ตวัอยา่งการ Invert 

    
ตน้ฉบบั scale=0.05*255 scale=0.1*255 scale=0.2*255 

ตารางท่ี 6.10  ตวัอยา่งการ AdditiveGaussianNoise 

  
ตน้ฉบบั CoarseDropout(0.02, 

size_percent=0.1, per_channel=0.5) 
ตารางท่ี 6.11 ตวัอยา่งการ CoarseDropout 
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ตน้ฉบบั Dropout 0.05 

per_channel=0.5 
Dropout 0.1 

per_channel=0.5 
Dropout 0.2 

per_channel=0.5 
ตารางท่ี 6.12  ตวัอยา่งการ Dropout 
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6.3 ตัวอย่างการท านายผลโมเดล ท านายถูกต้อง 

ภาพตน้ฉบบั  

 

ผลการท านาย 

 

 

 

 



57 
 

ภาพตน้ฉบบั  

 
ผลการท านาย 
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ภาพตน้ฉบบั  

 
 

ผลการท านาย 
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ภาพตน้ฉบบั  

 
 

ผลการท านาย  
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ภาพตน้ฉบบั  

 
 

ผลการท านาย 
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ภาพตน้ฉบบั  

 
 

ผลการท านาย 
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ภาพตน้ฉบบั  

 
 

ผลการท านาย  
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ภาพตน้ฉบบั  

 
 

ผลการท านาย  
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6.2 ตัวอย่างการท านายผลโมเดล ท านายผดิ, ไม่ครบ 

ภาพตน้ฉบบั  

 
 

ผลการท านาย 
-ท านายไม่ครบ 
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ภาพตน้ฉบบั  

 
 

ผลการท านาย 
- ท านายไม่ครบ 
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ภาพตน้ฉบบั  

 
 

ผลการท านาย 
- ท านายผดิ 
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ภาพตน้ฉบบั  

 
 

ผลการท านาย 
- ท านายไม่ครบ 
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ภาพตน้ฉบบั 
 

 

 
 

ผลการท านาย 
- ท านายไม่ครบ 
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ภาพตน้ฉบบั  

 
 

ผลการท านาย 
- ท านายไม่ครบ 
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ภาพตน้ฉบบั  

 
 

ผลการท านาย 
- ท านายผดิ 
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ภาพตน้ฉบบั  

 
 

ผลการท านาย 
- ท านายผดิ 
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ภาพตน้ฉบบั  

 
 

ผลการท านาย 
- ท านายไม่ครบ 
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