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บทคัดย่อ 
 

จากปัญหาจากการคดักรองเด็กบกพร่องทางการเรียนรู้ท่ีผ่านมาจะใชวิ้ธีกรอกแบบสอบถาม
พฤติกรรมผูเ้รียนจ านวนมาก และท่ีส าคญัผูค้ดักรองตอ้งรู้ขอ้มูลนกัเรียน ซ่ึงตอ้งใชเ้วลาอย่างนอ้ย 1 ภาค
การศึกษาหรือ 4 เดือน และนกัเรียน 1 คน ตอ้งใชค้นผูค้ดักรอง 2 คน ข้ึนไป ซ่ึงเป็นการเพ่ิมภาระงานใหค้รู 
จากปัญหาดงักล่าวผูวิ้จยัจึงสนใจพฒันาแบบคดักรองข้ึนมาใหม่ โดยก าหนดวตัถุประสงคก์ารวิจยั คือ 1)  
เพ่ือพฒันาแบบคดักรองและศึกษาปัจจยัท่ีส่งผลต่อการคดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ 2)  
เพ่ือสร้างและทดสอบประสิทธิภาพโมเดลคดักรองเดก็ท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ 3) เพ่ือเปรียบเทียบ
การท านายโมเดลแต่ละอัลกอริทึมจากการใช้แบบคัดกรองท่ีพัฒนาข้ึนใหม่กับแบบคัดกรองของ
กระทรวงศึกษาธิการท่ีด าเนินการคดักรองแบบปกติโดยเก็บข้อมูลนักเรียนชั้นประถมศึกษา ปีท่ี 4-6 
จ านวน 238 คน เพ่ือคดักรองเด็กความบกพร่องทางการเรียนรู้โดยจ าแนกเป็น 2 กลุ่ม คือ กลุ่มเด็กท่ี
บกพร่องทางการเรียนรู้ และ กลุ่มเด็กท่ีไม่บกพร่องทางการเรียนรู้ด้วยเทคนิคการท าเหมืองข้อมูล 
ด าเนินการตามกระบวนการ CRISP-DM (Cross-Industry Standard Process for Data Mining) สร้างโมเดล
คัดกรองคัดกรองเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้และเปรียบเทียบความแม่นย  าของโมเดลจาก
อลักอริทึม Decision Tree, Naïve Bayes, และNeural Network  

ผลการวิจยั พบวา่  1) ปัจจยัท่ีส่งผลต่อการคดักรองเดก็ท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ ไดแ้ก่ 
คะแนนเฉล่ียวิชาคณิตศาสตร์,  ผลสอบดา้นการอ่าน, คะแนนเฉล่ียวิชาภาษาไทย, จ านวนพ่ีนอ้ง, ระดบั   
ชั้นเรียน 2) อลักอรริทึม Neural Network และ Decision Tree มีค่าประสิทธิภาพสูงสุด โดยค่าความถูกตอ้ง
โดยรวมของโมเดลรวมทุกคลาส (Accuracy) เท่ากบั 95.82% รองลงมาคืออลักอรริทึม  Naïve Bayes 
เท่ากบั 92.05% 3) ผลการเปรียบเทียบการแบบคดักรองของกระทรวงศึกษาธิการท่ีด าเนินการคดักรอง
แบบปกติ มีความถูกตอ้งดา้นบกพร่องฯ เท่ากบั 82.60% ดา้นไม่บกพร่องฯ เท่ากบั 0 และในส่วนของการ
ท านายโมเดลดว้ยเทคนิค Decision Tree จากการใช้แบบคดักรองท่ีพฒันาข้ึนใหม่มีความถูกตอ้งดา้น
บกพร่องฯ เท่ากบั 89.47% ดา้นไม่บกพร่องฯ เท่ากบั 100%  
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ABSTRACT 
 

Previous issues with screening children with learning disabilities had suggested that a 
large number of student behavior questionnaires had to be administered, and that a screener was 
required to know student information. Clearly, this took at least one semester or four months, and 
one student normally required two or more screeners, which, in turn, increased teacher 
workloads. Accordingly, the researcher was interested in developing a new screening approach. 
The objectives of this research were 1) to develop a screening form and investigate the factors 
affecting the screening of children with learning disabilities; 2) to create and measure the 
effectiveness of a screening model of children with learning disabilities; and 3) to compare the 
predictions of each algorithm model of a newly developed screening model with the Ministry of 
Education’s screening model which conducted a normal screening. The data was collected from 
238 grade 4-6 students. This was to screen children with learning disabilities by categorizing 
them into two groups: children with learning disabilities and children without learning 
disabilities. With data mining techniques implemented according to a CRISP-DM (Cross-
Industry Standard Process for Data Mining) process, a screening model of children with learning 
disabilities was constructed and accuracy of the model was compared using Decision Tree, Naïve 
Bayes, and Neural Network. 

The results revealed that factors affecting the screening of children with learning 
disabilities were mean scores of mathematics, reading test scores, average scores of Thai 
language subjects, the number of siblings, and education levels. Moreover, it was found that 
Neural Network and Decision Tree had the highest efficiency. The overall accuracy of the all-
class model (Accuracy) was 95.82%, followed by Naïve Bayes, which was 92.05%. It was also 



จ 

discovered that the Ministry of Education’s screeding model which conducted a normal screening 
indicated the accuracy of children with learning disabilities of 82.60% and the accuracy of 
children without learning difficulties of 0. The model prediction using Decision Tree based on the 
newly developed screening approach yielded the accuracy of children with learning difficulties of 
89.47% and the accuracy of children without learning difficulties of 100%. 
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บทที ่ 1 
บทน า 

 
1.1  ความเป็นมาและความส าคัญของปัญหา 

รัฐธรรมนูญแห่งราชอาณาจักรไทยพุทธศักราช 2550 ปรับปรุงแก้ไข ฉบับท่ี 2         
พ.ศ. 2554 มีเจตนารมณ์ในการจดัการศึกษาส าหรับกลุ่มคนท่ีมีความตอ้งการพิเศษ โดยก าหนดไว้
อย่างชดัเจนและเป็นรูปธรรมมากกวา่ท่ีเคยผ่านมา ท าให้การจดัการศึกษาเอ้ือประโยชน์ต่อเด็กท่ีมี
ความตอ้งการพิเศษให้ไดรั้บสิทธิและความเสมอภาค ทั้งทางดา้นการศึกษา การพฒันาคุณภาพชีวิต                   
การส่ือสาร การเขา้ถึงอาคาร สถานท่ี ส่ิงอ านวยความสะดวก ส่ือ บริการและความช่วยเหลืออ่ืนใด
ทางการศึกษาตามกฎหมายและกฎกระทรวงท่ีเก่ียวขอ้ง ซ่ึงไดก้  าหนดไวเ้ช่นเดียวกบันกัเรียนทัว่ไป 
โดยรัฐตอ้งพฒันาศกัยภาพการเรียนรู้ในรูปแบบและวิธีการอนัเหมาะสมกบัสภาพความตอ้งการ
พิเศษทางดา้นการศึกษาเป็นรายบุคคลและเป็นการจดัการศึกษา เพื่อมุ่งแกไ้ขปัญหาและอุปสรรค 
อนัเน่ืองมาจากสภาพความบกพร่องหรือความตอ้งการพิเศษโดยจดัให้เขา้เรียนตามสภาพความ
บกพร่องในสภาพแวดล้อมท่ีมีขีดจ ากดัน้อยท่ีสุด ซ่ึงโดยทัว่ไปหมายถึงการจดัให้เข้าเรียนร่วม      
ในชั้นเรียนปกติร่วมกบันกัเรียนทัว่ไป  

จากขอ้มูลท่ีผ่านมาประเทศไทยมีแนวโน้มเด็กท่ีมีความตอ้งการพิเศษลกัษณะมีความ
บกพร่องทางการเรียนรู้ (Learning Disabilities : LD) เป็นจ านวนมากส่วนใหญ่จะมีช่วงอายุ 9-12 ปี 
ซ่ึงจะศึกษาอยู่ระดบัชั้นประถมศึกษาป่ีท่ี 4-6 ลกัษณะของเด็กกลุ่มน้ีจะมีสติปัญญาและไอคิวปกติ
หรืออาจสูงกว่าปกติ แต่อาจมีความบกพร่องในเร่ืองบางอย่างโดยเฉพาะเร่ือง โดยเฉพาะเร่ืองการ
อ่านหนงัสือ การเขียนหนงัสือ และการคิดค านวณ ซ่ึงเราสามารถพฒันาและช่วยเหลือเขาได ้ถา้เรา
ทราบแน่ชดัว่านกัเรียนคนนั้นมีความบกพร่องทางการเรียนรู้หรือไม่ ท่ีผ่านมาการคดักรองเด็กท่ีมี
ความบกพร่องทางการเรียนรู้จะใชแ้บบคดักรองท่ีสร้างไวแ้ลว้ ซ่ึงตอ้งค านวณผลเองเพื่อน าไปเทียบ
กบัเกณฑเ์พื่อตดัสินวา่ผูเ้รียนมีความเส่ียงบกพร่องทางการเรียนรู้หรือไม่ ท่ีใชก้นัอยูจ่ะมีหลายแบบ 
ทุกแบบจะวิเคราะห์และประเมินลกัษณะเดียวกนั ท าให้ครูหรือผูค้ดักรองตอ้งกรอกขอ้มูลจ านวน
มากโดยเฉพาะการประเมินนกัเรียนแต่ละคนวา่มีความเส่ียงหรือไม่ ตอ้งใชค้รูหรือผูค้ดักรองไม่นอ้ย
กวา่ 2 คน เป็นการเพิ่มภาระงานให้ครู และท่ีส าคญัการประเมินนกัเรียนต่ละคนตอ้งใชเ้วลาไม่นอ้ย
กวา่ 1 ภาคการศึกษา หรือ 4 เดือน เพราะผูค้ดักรองตอ้งใชเ้วลาในการสังเกตพฤติกรรมผูเ้รียนจึงจะ
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สามารถประเมินผูเ้รียนแต่ละคนได ้ ท าให้เสียเวลาในการคดักรองนักเรียนมาก ส่งผลต่อการจดั
แผนการเรียนท่ีไม่เหมาะสมกบัคุณลกัษณะเฉพาะของผูเ้รียนท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ และท่ี
ส าคญัการคดักรองในกระบวนการสุดท้ายครูต้องส่งเด็กไปให้แพทย์รับรองซ่ึงต้องได้รับการ
ยินยอมจากผูป้กครอง  ซ่ึงเป็นอุปสรรคในทางปฏิบติัของครูผูส้อนเพราะผูป้กครองไม่ยอมรับว่า
บุตรหลานตนเองมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ ส่วนใหญ่จะไม่ใหค้วามร่วมมือ  

จากท่ีกล่าวมาขา้งตน้ผูว้ิจยัจึงสนใจใช้เทคนิคการท าเหมืองขอ้มูลเพื่อคดักรองเด็กท่ีมี    
ความบกพร่องทางการเรียนรู้ให้สามารถท าไดง่้ายข้ึน มีความแม่นย  าซ่ึงจะช่วยผูส้อนทราบขอ้มูล
นกัเรียนรายบุคคลเพื่อหาแนวทางในการพฒันาตวัผูเ้รียนท่ีมีลกัษณะจ าเพาะรายบุคคล จดัหลกัสูตร
รายวิชาท่ีเหมาะกบัผูเ้รียนรวมทั้งแผนการศึกษาเฉพาะของตนเอง (IEP) และการจดัการแผนการ
สอนเฉพาะบุคคล (IIP) ผูส้อนสามารถช่วยเหลือไดอ้ยา่งเจาะจงและถูกจุดส าหรับผูเ้รียนแต่ละคน 
ซ่ึงจะน าไปสู่การท าความเขา้ใจในบทเรียนท่ีรวดเร็วข้ึนและผลการเรียนท่ีดียิ่งข้ึน โดยงานวิจยัน้ีจะ
ใชข้อ้มูล 2 ส่วน คือ ส่วนท่ี 1 ขอ้มูลพื้นฐานผูเ้รียน ไดแ้ก่ เพศ จ านวน  พี่นอ้ง ช่วงชั้น อายุ ผลการ
เรียนสะสมภาษาไทย ผลการเรียนสะสมคณิตศาสตร์ ผลการเรียนสะสมรวมทุกวิชา สถานะ
ครอบครัว ผูป้กครองปัจจุบนั ขอ้มูลบิดา‟มารดา (อายุ อาชีพ รายได ้ภูมิล าเนา) ส่วนท่ี 2 จดัสร้าง
แบบทดสอบคัดกรอง ด้านการอ่าน  ด้านการเขียน และด้านการคิดค านวณ โดยออกแบบ
แบบทดสอบผา่น Google Form จากนั้นน าขอ้มูลไปสร้างโมเดลพยากรณ์ผา่นเทคนิคการท าเหมือง
ขอ้มูล 3 เทคนิค เพื่อใหโ้มเดลมีความหลากหลายและมีความแมนย  ามากท่ีสุด ไดแ้ก่ Decision Tree, 
Naïve Bayesian และ Neural Network  

 
1.2  วตัถุประสงค์การวจัิย 

1.2.1  เพื่อพฒันาแบบคดักรองและศึกษาปัจจยัท่ีส่งผลต่อการคดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่อง
ทางการเรียนรู้  

1.2.2  เพื่อสร้างและทดสอบประสิทธิภาพโมเดลคดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ 
1.2.3  เพื่อเปรียบเทียบการท านายโมเดลแต่ละอลักอริทึมจากการใชแ้บบคดักรองท่ีพฒันาข้ึน

ใหม่กบัแบบคดักรองของกระทรวงศึกษาธิการท่ีด าเนินการคดักรองแบบปกติ 
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1.3  ขอบเขตการวจัิย 
1.3.1  ขอบเขตดา้นขอ้มูล 

ผูว้ิจยัไดศึ้กษาเอกสาร ต ารา งานวิจยัท่ีเก่ียวขอ้งกบัการคดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่อง
ทางการเรียนรู้ เพื่อก าหนดเป็นปัจจัยท่ีส่งผลต่อความบกพร่องทางการเรียนรู้เพื่อน ามาสร้าง
แบบทดสอบและขอ้มูลพื้นฐานผูเ้รียน โดยการเก็บรวบรวมขอ้มูลได้ด าเนินการช่วงกรกฎาคม - 
พฤษศจิกายน 2562 จากครูประจ าชั้ นและนักเรียนชั้นประถมศึกษาป่ีท่ี 4-6 จ านวนทั้ งหมด              
8 โรงเรียน 250 คน ก าหนดเป็น Attribute  จ  านวน 20 Attribute ต่อไปน้ี 

1)  เพศ (SEX) 
2)  จ  านวนพี่นอ้ง (BRETHREN) 
3)  ช่วงชั้น (GRADE) 
4)  อายนุกัเรียน (AGE STUDENT) 
5)  ผลการเรียนสะสมภาษาไทย (GPA THAI) 
6)  ผลการเรียนสะสมคณิตศาสตร์ (GPA MATH) 
7)  ผลการเรียนสะสมรวมทุกวชิา (GPA) 
8)  สถานะครอบครัว (STATUS) 
9)  ผูป้กครองปัจจุบนั (SPONSOR) 
10)  อายบิุดา (AGE FA)  
11)  อาชีพบิดา (CAREER FA) 
12)  รายไดบิ้ดา (INCOME FA)  
13)  ภูมิล าเนาบิดา (REGION FA) 
14)  อายมุารดา (AGE MON)  
15)  อาชีพมารดา (CAREER MON) 
16)  รายไดม้ารดา (INCOME MON) 
17)  ภูมิล าเนามารดา (REGION MON) 
18)  แบบทดสอบคดักรองดา้นการอ่าน (READ) 
19)  แบบทดสอบคดักรองดา้นการเขียน (WRITE) 
20)  แบบทดสอบคดักรองดา้นคิดค านวณ (CALCULATION) 
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1.3.2  ขอบเขตดา้นกระบวนการท าเหมืองขอ้มูล 
วธีิด าเนินการวจิยัคร้ังน้ีไดด้ าเนินการตามกระบวนการท าเหมืองขอ้มูลของ CRISP-DM

ไดแ้ก่ 1) Business Understanding 2) Data Understanding 3) Data Preparation 4) Modeling           
5) Evaluation และ 6) Deployment 

1.3.3  ขอบเขตดา้นอลักอริทึมและการวดัประสิทธิภาพ 
เทคนิคท่ีใช้ในการวิเคราะห์เพื่อสร้างแบบจ าลองเพื่อหากฎความสัมพนัธ์ของขอ้มูล

ต่างๆ ไดแ้ก่ เทคนิค Decision Tree เทคนิค Naïve Bayes และ เทคนิค Neural Network 
การวดัประสิทธิภาพของผลลพัธ์โดยแบ่งกลุ่มข้อมูลเพื่อทดสอบ (Cross-validation) 

ประกอบดว้ยขอ้มูลส่วน Training set และ Testing set โดยใชว้ธีิ 10-fold cross-validation  
1.3.4  ขอบเขตดา้นเคร่ืองมือในการวจิยั 

 1.3.4.1  แบบทดสอบเด็กบกพร่องทางการเรียนรู้ ประกอบดว้ย ดา้นการอ่าน ดา้นการ
เขียน และดา้นค านวณ เป็นแบบทดสอบเลือกตอบ 4 ตวัเลือก ด้านละ 10 ขอ้ รวมทั้งหมด 30 ขอ้ 
โดยใหท้ าผา่น Google Form 

1.3.4.2  ขอบเขตทางดา้นฮาร์ดแวร์ (Hardware) มีดงัน้ี 
1) คอมพิวเตอร์ส่วนบุคคล (Personal Computer) ใชส้ าหรับกรอกขอ้มูล และ 

ประมวลผลขอ้มูล 
2) เคร่ืองบนัทึกเสียงใช้ส าหรับสร้างแบบทดสอบด้านการอ่าน และด้านการ

เขียน 
1.3.4.3  ซอฟตแ์วร์(Software)  

  1) โปรแกรม RapidMiner Studio9 ซ่ึงเป็น Software License ท่ีให้ใช้ฟรีใน
สถานะเป็นสถาบนัการศึกษา โดยใช้ส าหรับวิเคราะห์และประมวลผลขอ้มูลเพื่อสร้างโมเดลคดั
กรองเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้  
 2) โปรแกรม Microsoft Excel ซ่ึงเป็น Software License ท่ีให้ใช้ฟรีใน
มหาวทิยาลยับูรพาโดยใชส้ าหรับการเลือกแอตทริบิวต ์(Attribute) และการแปลงรูปแบบของขอ้มูล 
(Data transformation) 
  3) การใช้ Google Form เพื่อสร้างแบบสอบถามและแบบทดสอบ Online ใน
การเก็บขอ้มูลมาวเิคราะห์คดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ 
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1.4  ประโยชน์ทีค่าดว่าจะได้รับ 
1.4.1  ได้แบบคดักรองใหม่และทราบปัจจยัท่ีส่งผลต่อการคดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่อง

ทางการเรียนรู้ ท าให้คดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ไดส้ะดวกและง่ายข้ึน ลดความ
ยุง่ยาก ลดขั้นตอน 

1.4.2  ได้โมเดลเพื่อช่วยในการคดักรองเด็กท่ีท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้และทราบ
อลักอริทึมท่ีมีความแม่นย  าในการพยากรณ์ 

1.4.3  ครูผูส้อนน าโมเดลท่ีได้ไปใช้เป็นแนวทางในการคดัคดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่อง
ทางการเรียนรู้ไดอ้ย่างสะดวก แม่นย  าเพื่อให้สามารถจดัแผนการเรียนท่ีเหมาะสมกบัคุณลกัษณะ
เฉพาะของผูเ้รียนท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ไดอ้ยา่งมีประสิทธิภาพ 

 
1.5  นิยามศัพท์เฉพาะ 
 1.5.1  ความบกพร่องทางการเรียนรู้ หรือ LD หมายถึง ความผิดปกติดา้นการเขียน ดา้นการ
อ่าน ดา้นคณิตศาสตร์ ท าใหบุ้คคลมีขอ้จ ากดัในการเรียนรู้  

1.5.2 การท าเหมืองขอ้มูล หมายถึง การวิเคราะห์ขอ้มูลจากฐานขอ้มูลขนาดใหญ่ เพื่อให้ทราบ
ความสัมพนัธ์ รูปแบบของขอ้มูลนั้นๆ ให้สามารถน าไปใช้ประโยชน์ได้ เช่น การตดัสินใจ การ
วางแผน การท านายแนวโน้มส่ิงท่ีจะเกิดข้ึนในอนาคต หรือเป็นการแปรเปล่ียนขอ้มูลไปสู่ความรู้
ใหม่ๆ 

1.5.3  การจดัจ าแนก (Classification)  หมายถึง การน าขอ้มูลท่ีมีในอดีตมาสอนระบบเพื่อให้
เรียนรู้รูปแบบท่ีเกิดข้ึนในขอ้มูล จากนั้นน ามาสร้างเป็นสมการหรือโมเดลข้ึนมา เพื่อหาค าตอบให้
ส าหรับขอ้มูลใหม่ หรือ “เป็นโมเดลท่ีใชส้ าหรับน าขอ้มูลท่ีมีอยูม่าท านายอนาคต” อลักอริทึมท่ีใช้
ในการวิเคราะห์คร้ังน้ี ไดแ้ก่ เทคนิค Decision Tree เทคนิค Naïve Bayes และ เทคนิค Neural 
Network 

1.5.4  วิธีการแบ่งขอ้มูลเพื่อท าการทดสอบโมเดลดว้ย วิธี Cross-validation Test  หมายถึงการ
แบ่งขอ้มูลออกเป็นหลายส่วน (มกัจะแสดงดว้ยค่า k) โดยการวิจยัคร้ังน้ีจะแบ่งเป็น 10-fold cross-
validation คือ การแบ่งขอ้มูลออกเป็น 10 ส่วนเท่าๆ กนัแลว้ท าการทดสอบโดยเปล่ียนขอ้มูลชุด
ทดสอบตั้งแต่ส่วนท่ี 1 เป็นชุดทดสอบ และส่วนท่ี 2-9 เป็นชุดเทรนน่ิงไปเร่ือยๆ จนกระทัง่ถึงชุด
ทดสอบท่ีส่วนท่ี 10 เป็นชุดทดสอบ และส่วนท่ี 1-9 เป็นชุดเทรนน่ิง เพื่อให้ไดค้่าความถูกตอ้ง
โดยรวมของโมเดลรวมทุกคลาส (Accuracy)  
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1.5.5  “คลาส (class)” หรือ “ลาเบล (label)” หมายถึง ค่าค าตอบจากการวิเคราะห์การวิจยัคร้ังน้ี
จะก าหนดเป็น label 2 ค่า (Binominal) คือ เด็กท่ีมีความเส่ียงบกพร่องทางการเรียนรู้จะใชแ้ทนดว้ย 
1 และเด็กท่ีไม่มีความเส่ียงบกพร่องทางการเรียนรู้จะใชแ้ทนดว้ย 0 

1.5.6  ตวัท่ีใชว้ดัประสิทธิภาพของโมเดล หมายถึง ค่าตวัเลขท่ีสะทอ้นถึงคุณภาพของโมเดลมี
ค่าต่อไปน้ี  

*Precision คือ ความแม่นย  าท่ีสนใจแค่ส่วนท่ีท านาย หรือ ความสามารถในการท านาย
วา่เป็น LD แลว้ถูกตอ้ง ในการวจิยัคร้ังน้ีส่วนท่ีท านาย คือ เด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ หรือ 
เป็น LD (คลาส positive) ค  านวณไดจ้าก Precision = TP / (TP + FP) 

*Recall คือ ความแม่นย  าท่ีสนใจในส่วนของความเป็นจริง หรือ Data หรือ
ความสามารถในการตรวจจบัการเป็น LD จากจ านวนขอ้มูลท่ีเป็นจริงทั้งหมด  ค านวณได้จาก 
Recall = TP/(TP+FN) 

*Accuracy คือ ความถูกตอ้งท่ีท านายไดต้รงกบัส่ิงท่ีเกิดข้ึนจริง ในการวิจยัคร้ังน้ี จะ
เป็นการดูวา่โมเดลสามารถท านายวา่เป็น LD ถูกตอ้ง เทียบกบัจ านวนคร้ังท่ีท านายทั้งหมด ค านวณ      
ไดจ้าก Accuracy  = (TP + TN) / (TP+TN+FP + FN) 
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1.6  แผนการด าเนินงาน  
ในการด าเนินการวจิยัไดก้  าหนดแผนด าเนินงาน ดงัตารางท่ี 1  

 
ตารางที ่1.1  แผนด าเนินงาน  
 

รายการด าเนินงาน ระยะเวลา (เดือน) 

1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 11 12 

1.ศึกษาเอกสาร ต ารา งานวิจยัท่ีเก่ียวขอ้ง
กบัการคดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่อง
ทางการเรียนรู้ 

                 

2.ท า Data Preparation เพื่อคดัเลือก
ขอ้มูลใหมี้ความพร้อมส าหรับการ
วเิคราะห์ 

                 

3.ท า Modeling  โดยน าขอ้มูลเขา้มา
วเิคราะห์เพื่อสร้างแบบจ าลองเพื่อหากฎ
ความสัมพนัธ์ของขอ้มูลต่างๆ 

                 

4.วดัประสิทธิภาพของผลลพัธ์ 
(Evaluation) 

                 

5.วเิคราะห์และสรุปผลการทดลอง                  
6.จดัท ารูปเล่มฉบบัสมบูรณ์                  
 
1.7  การตอบรับการน าเสนอผลงานวจัิย  

งานวิจยั เร่ือง “การใชเ้ทคนิคการท าเหมืองขอ้มูลเพื่อคดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่อง
ทางการเรียนรู้” ได้ร้บการตอบรับให้น าเสนอการประชุมวิชาการระดบัชาติวิทยาศาสตร์และ
เทคโนโลย ีคร้ังท่ี 5  (The 5th  National  Conference  on  Science  and  Technology) วนัท่ี 15 - 16 
มกราคม พ.ศ. 2564  
 

 



 
 

บทที ่2 
เอกสารและงานวจิยัที่เกีย่วข้อง 

 
การใช้เทคนิคการท าเหมืองขอ้มูลเพื่อคดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้

ผูว้จิยัศึกษาเอกสารงานวจิยัท่ีเก่ียวขอ้งในประเด็นต่อไปน้ี 
2.1  ขอ้มูลพื้นฐานเก่ียวกบัเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ 
2.2  กระบวนการท าเหมืองขอ้มูล 
2.3  เทคนิคท่ีใชใ้นการท าเหมืองขอ้มูล 
2.4  โปรแกรม RapidMiner Studio  
2.5  เอกสารงานวจิยัท่ีเก่ียวขอ้งเก่ียวกบัการท าเหมืองขอ้มูล 

 
2.1  ข้อมูลพืน้ฐานเกีย่วกบัเด็กทีม่ีความบกพร่องทางการเรียนรู้ 

2.1.1  ความหมายความบกพร่องทางการเรียนรู้ 
นักวิชาการด้านการศึกษาพิเศษ ได้ให้ความหมายบุคคลท่ีมีความบกพร่องทางการ

เรียนรู้ ดงัน้ี 
ความบกพร่องทางการเรียนรู้ หมายถึง เด็กท่ีมีความบกพร่องในขบวนการทางจิตวิทยา

ท าให้เด็กมีปัญหาในการใช้ภาษา  ทั้งในการฟัง การอ่าน การพูด การเขียนและการสะกดค า หรือมี
ปัญหาในการเรียนวิชาคณิตศาสตร์ ปัญหาดงักล่าวมิไดมี้สาเหตุมาจากความบกพร่องทางร่างกาย 
แขน ขา ล าตวั สายตา การไดย้นิ อารมณ์ และสภาพแวดลอ้มรอบตวัเด็ก  

บุคคลท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ ไดแ้ก่ บุคคลท่ีมีความผิดปกติในการท างานของ
สมองบางส่วนท่ีแสดงถึงความบกพร่องในกระบวนการเรียนรู้ท่ีอาจเกิดข้ึนเฉพาะความสามารถ
ดา้นใดดา้นหน่ึงหรือหลายดา้น คือ การอ่าน การเขียน การคิดค านวณ ซ่ึงไม่สามารถเรียนรู้ในดา้นท่ี
บกพร่องไดท้ั้งท่ีมีระดบัสติปัญญาปกติ  

เด็กท่ีมีปัญหาทางการเรียนรู้ หมายถึง เด็กท่ีมีความบกพร่องเก่ียวกบักระบวนการทาง
จิตวิทยาซ่ึงท าให้เด็กมีปัญหาการเรียนด้านต่างๆ คือ การอ่าน การเขียน การฟัง การคิด หรือการ
ค านวณ รวมถึงเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการรับรู้จากการไดรั้บความกระทบกระเทือนทางสมอง  
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แต่ไม่รวมเด็กท่ีมีปัญหาอนัเกิดจากความบกพร่องทางสายตา การไดย้ิน การเคล่ือนไหวทางร่างกาย 
หรือปัญญาอ่อน ตลอดจนความบกพร่องทางอารมณ์และการเสียเปรียบทางสภาพแวดลอ้ม  

ความบกพร่องทางการเรียนรู้วา่ หมายถึง ความล่าชา้ ความผดิปกติ หรือพฒันาการล่าชา้
ในกระบวนการอย่างหน่ึงหรือมากกว่านั้นเก่ียวกบัการพูด ภาษา การอ่าน การสะกดค า การเขียน
หรือคณิตศาสตร์ท่ีเป็นผลมาจากการท างานผดิปกติเก่ียวกบัสมอง และหรืออารมณ์ พฤติกรรมอยูไ่ม่
น่ิง และไม่ใช่มาจากสาเหตุปัญญาอ่อน การสูญเสียประสาทสัมผสัหรือปัจจยัทางวฒันธรรมหรือ
การเรียนการสอน  

สรุปความหมายความบกพร่องทางการเรียนรู้ หมายถึง ความผิดปกติด้านการเขียน       
ดา้นการอ่าน ดา้นคณิตศาสตร์ ท าใหบุ้คคลมีขอ้จ ากดัในการเรียนรู้  

2.1.2  สาเหตุของความบกพร่องทางการเรียนรู้ 
สาเหตุของความบกพร่องทางการเรียนรู้สามารถสรุปได ้3 สาเหตุหลกัๆ ดงัน้ี  
1) ปัจจยัดา้นพนัธุกรรม คาดว่าเป็นปัจจยัหน่ึงท่ีส่งผลให้เด็กมีความบกพร่องทางการ

เรียนรู้ มีงานวิจยัจ าานวนมากท่ีระบุตรงกนัว่าปัญหาทางการเรียนรู้บางอย่างสามารถถ่ายทอดทาง
พนัธุกรรม จากการศึกษาเป็นรายกรณีพบว่า เด็กท่ีมีปัญหาในการเรียนรู้บางคน อาจมีพี่น้องท่ีเกิด
จากท้องเดียวกันมีปัญหาการเรียนรู้เช่นกัน หรืออาจมีพ่อ แม่ พี่น้อง หรือญาติใกล้ชิดมีปัญหา
ทางการเรียนรู้ 

2) การไดรั้บการกระทบกระเทือนทางสมอง บางทฤษฎีกล่าววา่เด็กท่ีมีพฒันาการสมอง
ผิดปกติ เช่น เด็กท่ีมีน ้ าหนกัแรกเกิดต ่ากว่ามาตรฐาน คลอดก่อนก าหนด สมองขาดออกซิเจน หรือ
ไดรั้บอุบติัเหตุท่ีกระทบกระเทือนสมอง อาจมีแนวโน้มเกิดภาวะบกพร่องทางการเรียนรู้มากกว่า
เด็กทัว่ไป 

3) ปัจจยัดา้นส่ิงแวดลอ้ม เป็นส่ิงรอบตวัท่ีเด็กเติบโตข้ึนมา เช่น การสูดดมหรือสัมผสั
สารพิษจากส่ิงแวดลอ้มเป็นประจ า โภชนาการท่ีไม่ดีตั้งแต่เด็ก พฤติกรรมพ่อแม่ การไดรั้บโอกาส
ทางการศึกษาท่ีไม่เหมาะสม ทั้งหมดน้ีอาจส่งผลใหเ้กิดความพร่องทางการเรียนรู้ 

2.1.3  ลกัษณะของความบกพร่องทางการเรียนรู้ 
การจ าแนกลกัษณะของความบกพร่องทางการเรียนรู้สรุปได ้4 ลกัษณะ ดงัน้ี 
1) ปัญหาทางดา้นการอ่าน มีลกัษณะพฤติกรรม ดงัน้ี 

- การเคล่ือนไหวร่างกายท่ีแสดงอาการเครียด เช่น อารมณ์เสีย หนา้งอ้ 
- อ่านหลงบรรทดั อ่านซ ้ าค  า 
- อ่านตกหล่น อ่านเพิ่มค า หาค ามาแทนท่ี หรืออ่านกลบัค า 
- อ่านเรียงล าดบัค าผดิ สับสนต ่าแหน่งประธาน กริยา กรรม 
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- อ่านสับสนระหวา่งอกัษรหรือค าท่ีคลา้ยคลึงกนั 
- อ่านชา้และตะกุกตะกกั 
- อ่านดว้ยความลงัเลไม่แน่ใจ 
- อ่านเอาเร่ืองไม่ได ้
- บอกล าดบัเร่ืองราวไม่ได ้
- จ  าประเด็นส าคญัของเร่ืองราวไม่ได ้(อ่านไดแ้ต่อธิบายไม่ได)้ 
- แยกสระเสียงสั้น ‟ ยาวไม่ได ้

2) ปัญหาทางดา้นการเขียน อาจมีสาเหตุมาจากความบกพร่องใน 3 ลกัษณะ คือ 
(1) การประสานสัมพนัธ์ระหว่างกล้ามเน้ือมือและสายตาไม่ดี จึงท าให้เด็กลอก

ตวัอกัษรและตวัเลขไม่ถูกตอ้ง 
(2) ความบกพร่องของการจ าส่ิงท่ีมองเห็น จึงท าใหเ้ด็กจ าส่ิงท่ีเห็นไม่ได ้
(3) ความบกพร่องในการท าความเขใ้จกฎเกณฑแ์ละความสัมพนัธ์ระหวา่งถอยค าใน

ประโยคจึงท าใหเ้ด็กท่ีมีปัญหาในการรวบรวมหรือจดัระบบความคิดเพื่อการส่ือสารออกมาโดยการ
เขียนไม่ได ้

เด็กท่ีมีปัญหาในการเขียนจะมีพฤติกรรมปรากฏอย่างใดอย่างหน่ึง หรือหลายอย่าง 
ดงันี้ี 

- มีปัญหาในการจบัดินสอ หรือดินสอสี 
- เขียนตวัอกัษรผดิทิศทางกลบัซา้ย ‟ ขวา  หนา้ ‟ หลงั  บน ‟ ล่าง 
- เวน้ระยะตวัอกัษรหรือค าไม่ถูกตอ้ง 
- เขียนหนงัสือไม่เป็นตวั ลายมืออ่านไดย้าก 
- เขียนหนงัสือรูปร่างไม่สม ่าเสมอ 
- เขียนหนงัสือแบบท่ีปรากฏในกระจกเงา 
- เขียนตวัอกัษรหลายแบบปะปนกนั 
- จ  าทกัษะพื้นฐานการเขียนไม่ได ้

3) ปัญหาทางดา้นการสะกดค า มีลกัษณะพฤติกรรม ดงัน้ี 
- เรียงตวัอกัษรในค าผดิ 
- สลบัตวัอกัษรและค า 
- มีปัญหาในการเช่ือมโยงเสียงท่ีถูกกบัตวัอกัษร 
- สะกดขา้มตวัอกัษรหลายตวั 
- สร้างการสะกดค าแบบใหม่ของตวัเอง 
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 4) ปัญหาทางดา้นคณิตศาสตร์ มีลกัษณะพฤติกรรม ดงัน้ี 
- ลืมต ่าแหน่งบนหนา้กระดาษ 
- ท างานไม่เสร็จในหน่ึงหนา้ท่ีก าหนดให ้
- มีปัญหาในการอ่านเลขหลายหลกั 
- มีปัญหาในการจ าแนกตวัเลขบางตวั เช่น 6 กบั 9, 2 กบั 5, 17 กบั 71  
- เขียนตวัเลขจากหลงัมาหนา้ 
- เขียนตวัเลขจากขวามาซา้ย 
- มีปัญหาในการลากเส้นตวัเลข 
- มีปัญหาในการลอกรูปทรงต่างๆ และลอกโจทยปั์ญหา 
- ไม่สามารถจ าเง่ือนไขกฎ ขอ้เทจ็จริงทางคณิตศาสตร์ 
- มีปัญหาในการเรียนรู้ขอ้เทจ็บางเร่ือง 
- ท าผดิเพราะสะเพร่าบ่อยๆ 
- ยอมแพง่้ายๆ  
- มีปัญหาในการเช่ือมโยงจ านวนกบัสัญลกัษณ์ 
- สับสนขอ้มูลในแนวตั้งและการเวน้ระยะ 
- ท าโจทยปั์ญหาไม่ได ้
- ไม่มีความเขา้ใจเกก่ียวกบัความคิดรวบยอดทางคณิตศาสตร์ 

2.1.4  การคดักรองบุคคลท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ 
เคร่ืองมือส าหรับคดัแยกนกัเรียนท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ท่ีนิยมใช ้มีดงัน้ี  

1) แบบส ารวจเด็กท่ีมีป๎ญหาในการเรียนรู้ไดรั้บการพฒันาข้ึนโดยศาสตราจารย ์ดร.ผดุง

อารยะวิญญู ใชก้บัเด็กอายุ 6 - 12 ปี ซ่ึงศึกษาอยูใ่นระดบัประถมศึกษา โดยมีครูผูส้อนซ่ึงรู้จกั และ

ใกลชิ้ดกบัเด็กเป็นอยา่งดีเป็นผูป้ระเมินเด็กแต่ละคน โดยใชก้ารสังเกตเด็กติดต่อกนัเป็นระยะเวลา

ไม่น้อยกว่า 3 เดือน แบบส ารวจน้ีใช้เพื่อส ารวจป๎ญหาของเด็ก 5 ด้านใหญ่ ๆ ได้แก่ ด้านภาษา                  

ดา้นคณิตศาสตร์ ดา้นเวลาและทิศทาง ดา้นการเคล่ือนไหว และดา้นพฤติกรรม  

2) แบบคดักรองนกัเรียนท่ีมีภาวะสมาธิสั้น บกพร่องทางการเรียนรู้ และออทิซึม (KUS-SI 

Rating Scales: ADHD/LD/Autism (PDDs)) เพื่อใชใ้นการคดักรองนกัเรียนตั้งแต่ชั้น ป.1- ป.6 อายุ

ระหว่าง 6-13 ปี 11 เดือน ท่ีมีภาวะสมาธิสั้ น บกพร่องทางการเรียนรู้และออทิซึม โดยแบ่ง

พฤติกรรมออกเป็น 5 ดา้น ดงัน้ี (1) พฤติกรรมภาวะสมาธิสั้ น (KUS-SI Rating Scale 1: ADHD)     

มีขอ้ความ 30 ขอ้ ใชค้ดัแยกนกัเรียนท่ีมีภาวะสมาธิสั้น (2) พฤติกรรมภาวะบกพร่องทางการเรียนรู้
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ดา้นการอ่าน (KUS-SI Rating Scale 2: LD-Reading) มีขอ้ความ 20 ขอ้ ใชค้ดักรองนกัเรียนท่ีมีภาวะ

บกพร่องทางการเรียนรู้ด้านการอ่าน (3) พฤติกรรมภาวะบกพร่องทางการเรียนรู้ด้านการเขียน 

(KUS-SI Rating Scale 3: LD-Writing) มีขอ้ความ 20 ขอ้ ใชค้ดักรองนกัเรียนท่ีมีภาวะบกพร่อง

ทางการเรียนรู้ดา้นการเขียน (4) พฤติกรรมภาวะบกพร่องทางการเรียนรู้ดา้นการคิดค านวณ (KUS-

SI Rating Scale 4: LD-Mathematics) มีขอ้ความ 20 ขอ้ ใช้คดักรองนกัเรียนท่ีมีภาวะบกพร่อง

ทางการเรียนรู้ด้านการคิดค านวณ (5) พฤติกรรมภาวะออทิซึม (KUS-SI Rating Scale 5: 

Autism/PDDs) มีขอ้ความ 40 ขอ้ ใชค้ดักรองนกัเรียนท่ีมีภาวะออทิซึม  

การคดักรองส าหรับนักเรียนท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้โดยใช้เคร่ืองมือน้ี ผูต้อบ   

แบบคดักรอง ตอ้งเป็นผูท่ี้รู้จกันกัเรียนเป็นอยา่งดี ผูต้อบแบบคดักรอง คือ ผูต้อบขอ้ความท่ีบ่งบอก

พฤติกรรมแต่ละดา้นของแบบคดักรอง ส่วนผูป้ระเมิน คือ ผูรั้บผิดชอบในการประเมินและแปลผล

คะแนน ในบางกรณีผูต้อบและผูป้ระเมินอาจเป็นคน ๆ เดียวกนัได ้

3) แบบคดักรองบุคคลท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ เป็นแบบจ าแนกทางการศึกษามีทั้ง

ระดับประถมศึกษา และมธัยมศึกษา โดยผูท่ี้ใกล้ชิดกบัเด็กมากท่ีสุดจะท าหน้าท่ีเป็นผูป้ระเมิน   

แบบคดักรองน้ีแบ่งเป็น 2 ส่วน ไดแ้ก่ ส่วนท่ี 1 ตอ้งตอบวา่ ใช่ ทั้ง 3 ขอ้ จึงจะท าต่อส่วนท่ี 2 ส่วนท่ี  

2 แบ่งความบกพร่องออกเป็น 3 ด้าน คือ 1) ความบกพร่องทางด้านการอ่าน 2) ความบกพร่อง

ทางด้านการเขียน และ 3)  ความบกพร่องทางด้านการค านวณ 4)  ด้านพฤติกรรมทั่วไป                              

ดงัตวัอยา่ง  

- ตัวอย่างแบบคัดกรองบุคคลทีม่ีความบกพร่องทางการเรียนรู้ของกระทรวงศึกษา 
ค าช้ีแจง 

๑ แบบคดักรองฉบบัน้ีเป็นแบบคดักรองเพ่ือประโยชน์ในทางการจดัการศึกษาเท่านั้น 
๒ วิเคราะห์ลกัษณะ/พฤติกรรม ของเด็กซ่ึงเป็นลกัษณะหรือพฤติกรรม ท่ีเด็กแสดงออกบ่อยๆ โดยให้ท า

เคร่ืองหมาย / ลงในช่อง “ ใช่ ” หรือ “ไม่ใช่ ” ท่ีตรงกบัลกัษณะหรือพฤติกรรมนั้น  ๆของเด็กโดยเปรียบเทียบกบัเด็กทัว่ไป 
ในชั้นเรียน   

๓ ผูท้  าการคดักรองเบ้ืองตน้ตอ้งผ่านการอบรมวิธีการใช ้และการประเมิน ตามแบบคดักรองน้ีและควร
สอบถามขอ้มูลเพ่ิมเติมจากผูท่ี้อยูใ่กลชิ้ดเด็กมากท่ีสุด เช่น ครูผูส้อน ครูประจ าชั้น เพ่ือใหเ้กิดความชดัเจน  ถูกตอ้ง  

๔ ผูค้ดักรองควรจะมีอยา่งนอ้ย ๒ คนข้ึนไป 

 
 
 
 



13 

ส่วนที ่๑  การวเิคราะห์เบ้ืองตน้ / ขอ้มูลพ้ืนฐานของบุคคลท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ 
 

ที ่ ลกัษณะ / พฤตกิรรม 
ผลการวเิคราะห์ 

ใช่ ไม่ใช่ 

๑ ดูฉลาดหรือปกติ ในดา้นอ่ืน ๆ นอกจากในดา้นการเรียน   

๒ ตอ้งมีปัญหาทางการเรียน  ซ่ึงอาจท าไม่ไดเ้ลยหรือท าไดต้  ่ากวา่  ๒ชั้นเรียน                             
ในดา้นใดดา้นหน่ึงหรือมากกวา่  ๑ดา้น  ต่อไปน้ี 
๑.๑  ดา้นการอ่าน 
๑.๒  ดา้นการเขียน 
๑.๓  ดา้นการค านวณ 

  

๓ ไม่มีปัญหาทางดา้นการเห็น  การไดย้นิ  สติปัญญา หรือออทิสติกหรือจากการ                    

ถูกละท้ิง  ละเลย  หรือความดอ้ยโอกาสอ่ืน ๆ  

  

 

เกณฑ์การพจิารณา 

  ถา้ตอบวา่ใช่ ๓  ขอ้  แสดงวา่มีแนวโนม้ท่ีจะเป็นบุคคลท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ควรสงัเกต 

ในส่วนท่ี ๒ ต่อ 

ผลการพจิารณาส่วนที ่๑ 

  พบ     ไม่พบ (ถา้พบสงัเกตในส่วนท่ี ๒ ต่อ)                                                                    

 

ส่วนที ่๒  การวเิคราะห์ความบกพร่องทางการเรียนรู้ของเด็กในแต่ละดา้น 
 

ที ่ ลกัษณะ / พฤตกิรรม 
ผลการวเิคราะห์ 

ใช่ ไม่ใช่ 

 ๑.  ด้านการอ่าน   

๑ อ่านชา้อ่านขา้ม  อ่านไม่หมด   

๒ จ าค าศพัทค์  าเดิมไม่ได ้ ทั้งๆ ท่ีเคยผา่นสายตามาแลว้หลายคร้ัง   

๓ อ่านเพ่ิมค า  ซ ้ าค  า  อ่านผิดต าแหน่ง     

๔ อ่านสลบัตวัอกัษรหรือออกเสียงสลบักนั  เช่น  บก อ่านเป็น กบ   

๕ สบัสนในพยญัชนะคลา้ยกนัเช่น  ก ภ  ถ,  ฦ  ฎ  ฏ, ด ต ค   

๖ จ าศพัทใ์หม่ไม่ค่อยได ้   

๗ มีปัญหาในการผสมค า  การอ่านออกเสียงค า   

๘ สบัสนค าท่ีคลา้ยกนั เช่น บาน/ บา้น   
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ที ่ ลกัษณะ / พฤตกิรรม 
ผลการวเิคราะห์ 

ใช่ ไม่ใช่ 

๙ อ่านค าท่ีไม่คุน้เคยไม่ได ้   

๑๐ อ่านค าในระดบัชั้นของตนเองไม่ได ้   

 ๒. ด้านการเขียน   

๑ ไม่ชอบและหลีกเล่ียงการเขียน  หรือการลอกค า   

๒ เขียนไม่สวยไม่เรียบร้อย  สกปรก  ขีดท้ิง  ลบท้ิง   

๓ เขียนตวัอกัษรและค าท่ีคลา้ยๆ กนัผิด   

๔ ลอกค าบนกระดานผิด  (ลอกไม่ครบตกหล่น)   

๕ เขียนหนงัสือไม่เวน้วรรค ไม่เวน้ช่องไฟ ตวัอกัษรเบียดกนัจนท าใหอ่้านยาก   

๖ เขียนสลบัต าแหน่งระหวา่งพยญัชนะ สระ เช่น ตโ   

๗ เขียนตามค าบอกของค าในระดบัชั้นตนเองไม่ได ้   

๘ เขียนตวัอกัษรหรือตวัเลขกลบัดา้น คลา้ยมองกระจกเงา เช่น      

๙ เขียนพยญัชนะหรือตวัเลขท่ีมีลกัษณะคลา้ยกนัสลบักนั  เช่น  ม-น, ด-ค, พ-ย,                                

b-d, p-q, ๖-๙ 

  

๑๐ เรียงล าดบัตวัอกัษรผิด  เช่น  สถิติ  เป็น  สติถิ   

 ๓. ด้านการค านวณ   

๑ นบัเลขเรียงล าดบั นบัเพ่ิม นบัลดไม่ได ้   

๒ ยากล าบากในการบวก,ลบ  จ านวนจริง   

๓ ยากล าบากในการใชเ้ทคนิคการนบัจ านวนเพ่ิมทีละ ๒, ๕, ๑๐, ๑๐๐   

๔ ยากล าบากในการประมาณจ านวนค่า   

๕ ยากล าบากในการเปรียบเทียบ  มากกวา่  นอ้ยกวา่   

๖ แกโ้จทยปั์ญหาง่ายๆ ไม่ได ้   

๗ สบัสนไม่เขา้ใจเร่ืองเวลา ทิศทาง   

๘ บอกความหมาย หรือสญัลกัษณ์ทางคณิตศาสตร์ ไม่ได ้เช่น +, -, ×, >, <, =   

๙ เปรียบเทียบขนาด รูปทรง ระยะทาง ต าแหน่งไม่ได ้   

๑๐ เขียนตวัเลขกลบั เช่น ๕ s , ๖ ๙   
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ที ่ ลกัษณะ / พฤตกิรรม 
ผลการวเิคราะห์ 

ใช่ ไม่ใช่ 

 ๔. ด้านพฤตกิรรมทัว่ไป   

๑ ไม่ท าตามค าสัง่  ท างานไม่เสร็จ   

๒ มีความยากล าบากในการจดัระบบงาน   

๓ ท าของหายบ่อยๆ เป็นประจ า  เช่น   ของเล่น  ดินสอ  หนงัสือ  อุปกรณ์การเรียน   

๔ ลืมท ากิจกรรมท่ีเป็นกิจวตัรประจ าวนั   

๕ สบัสนดา้นซา้ย  ขวา   

๖ วางส่ิงของเคร่ืองใชไ้ม่เป็นระเบียบ   

๗ เสียสมาธิง่ายมองไปยงัทุกส่ิงท่ีเคล่ือนไหวผา่นสายตา   

๘ มีอาการเครียดขณะอ่าน   

๙ ใจไม่ค่อยจดจ่ออยูก่บังาน มองโน่นมองน่ีบ่อยๆ   

๑๐ หลีกเล่ียง ไม่ชอบ หรือลงัเลใจท่ีจะท างานหรือการบา้นท่ีตอ้งมีระเบียบและ        

ใส่ใจในงาน 

  

 
การวิจยัคร้ังน้ีจะเปรียบเทียบความถูกตอ้งการท านายโมเดลจากการใช้แบบคดักรอง

ของกระทรวงศึกษาธิการกบัแบบคดักรองท่ีพฒันาข้ึนใหม่ท่ีประกอบดว้ยแบบทดสอบดา้นการอ่าน
ดา้นการเขียน ดา้นการค านวณ และขอ้มูลพื้นฐานผูเ้รียน 
 
2.2  กระบวนการท าเหมืองข้อมูล 

2.2.1  ความหมายของเหมืองขอ้มูล 
การท าเหมืองขอ้มูล ไดมี้ผูเ้ช่ียวชาญใหค้วามหมายไวอ้ยา่งหลากหลาย ดงัน้ี 
เหมืองขอ้มูล หมายถึง กระบวนการท่ีกระท ากบัขอ้มูลจ านวนมากเพื่อคน้หารูปแบบ

และความสัมพนัธ์ท่ีซ่อนอยูใ่นชุดขอ้มูลนั้น เพื่อช่วยในการตดัสินใจ บอกแนวโน้มส่ิงท่ีจะเกิดข้ึน
ในอนาคต  

เหมืองข้อมูล หมายถึง กระบวนการของการกลั่นกรองสารสนเทศท่ีซ่อนอยู่ใน
ฐานข้อมูลขนาดใหญ่ เพื่อท านายแนวโน้มและพฤติกรรม โดยอาศยัข้อมูลในอดีต และเพื่อใช้
สารสนเทศเหล่าน้ีในการสนบัสนุนการตดัสินใจในการท างานดา้นต่างๆ  
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เหมืองขอ้มูล หมายถึง ขบวนการท างานท่ีเรียกวา่ process ท่ีสกดัขอ้มูลจากฐานขอ้มูล
ขนาดใหญ่เพื่อใหไ้ดส้ารสนเทศท่ีเรายงัไม่รู้โดยเป็นสารสนเทศท่ีมีเหตุผล และสามารถน าไปใชไ้ด ้       
ซ่ึงเป็นส่ิงส าคญัในการท่ีจะช่วยการตดัสินใจในการท าธุรกิจ  

เหมืองขอ้มูล หมายถึง การคน้หาส่ิงท่ีมีประโยชน์จากฐานขอ้มูลท่ีมีขนาดใหญ่  
สรุปการท าเหมืองขอ้มูล หมายถึง การวิเคราะห์ขอ้มูลจากฐานขอ้มูลขนาดใหญ่ เพื่อให้

ทราบความสัมพนัธ์ รูปแบบของขอ้มูลนั้นๆ ให้สามารถน าไปใช้ประโยชน์ได ้เช่น การตดัสินใจ 
การวางแผน การท านายแนวโน้มส่ิงท่ีจะเกิดข้ึนในอนาคต หรือเป็นการแปรเปล่ียนข้อมูลไปสู่
ความรู้ใหม่ๆ 

2.2.2  ความส าคญัของเหมืองขอ้มูล 

1) สกดั คดัเลือกขอ้มูลมาใชใ้นส่วนท่ีตรงกบัความตอ้งการจริงๆ  

2) คาดการณ์ส่ิงท่ีจะเกิดข้ึนล่วงหนา้ เพื่อใชใ้นการวางแผนพฒันา  

3) ดึงขอ้มูลจากฐานขอ้มูลขนาดใหญ่หลาย ๆ ฐานขอ้มูลน ามาใช้ประโยชน์สูงสุด  

เพราะไดค้  าตอบจากขอ้มูลท่ีซบัซอ้นซ่อนเร้นท่ีอยูใ่นขอ้มูลขนาดใหญ่หลาย ๆ ฐาน 

4) ลดความเส่ียงในการท างานขององคก์รต่างๆ เพราะมีฐานความรู้ท่ีไดจ้ากการท าดาตา้

ไมน์นิงมาใชใ้นการสร้างกรอบการท างานวางแผนกลยทุธ์ทนักบัการเปล่ียนแปลงตรงกบัพฤติกรรม

ผูรั้บบริการ 

5) วเิคราะห์ขอ้มูลแบบเรียลไทม ์(real time) ให้ผลยอ้นกลบัทนัที ปรับปรุงแกไ้ขปัญหา

ไดท้นัเหตุการณ์ 

2.2.3  เราใชเ้หมืองขอ้มูล ท าอะไรไดบ้า้ง 

ในทางปฏิบติัท่ีมีการน าเหมืองขอ้มูลมาใช้อย่างแพร่หลายเป็นรูปธรรม จะเป็นการ

น าไปใชแ้กไ้ขปัญหาท่ีเก่ียวขอ้งกบัธุรกิจ ไม่วา่จะเป็นการวิเคราะห์กลุ่มลูกคา้ การเสนอหรือการให้

ค  าแนะน าเพิ่มเติมแก่ลูกคา้ การคน้หาความผิดปกติของชุดขอ้มูลโดยเฉพาะท่ีเก่ียวกบัการเงิน หรือ

น ามาใชแ้กปั้ญหาดา้นการศึกษา ไม่วา่จะเป็นการวเิคราะห์พฤติกรรมการเรียน การเสนอหรือการให้

ค  าแนะน าเพิ่มเติมแก่ผูเ้รียนเป็นรายบุคคล การเลือกเรียนในสาขาท่ีเหมาะสมกบัความสามารถของ

ตนเอง การพยากรณ์หรือคาดคะเนแนวโน้มท่ีจะเกิดข้ึน เช่น จะสอบผ่าน/ไม่ผ่านในรายวิชาท่ี

ลงทะเบียนเรียน  ในการท าดาตา้ไมน์น่ิงตอ้งมีการจดักลุ่มประเภทลกัษณะของขอ้มูลให้ชดัเจน     

ซ่ึงสามารถแบ่งประเภทขอ้มูลไดห้ลายแบบ ดงัภาพท่ี 2.1 
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ภาพที ่2.1  การจ าแนกแบ่งประเภทขอ้มูลในการท าดาตา้ไมน์นิง 
 
ทีม่า:  https://dataminingtrend.com 
 

แต่ละประเภทมีรายละเอียดสรุปได ้ดงัน้ี  
1) การจดักลุ่ม (Clustering)  

เป็นการจดัขอ้มูลออกเป็นกลุ่มย่อยตามลกัษณะความคล้ายคลึงของตวัข้อมูลเอง  
โดยตอ้งการใหข้อ้มูลท่ีอยูใ่นกลุ่มเดียวกนัมีความคลา้ยคลึงกนัมากท่ีสุด และขอ้มูลท่ีอยูต่่างกลุ่มกนั
มีความต่างกนัมากท่ีสุด หรือ “การจดักลุ่มในพวกเดียวกนั คลา้ยคลึงกนั” เช่น การแบ่งสินคา้ตาม
รูปร่าง แบ่งสินคา้ตามราคา หรือแบ่งสินคา้ตามชนิดการใชง้าน ส่ิงท่ีเห็นจากการใชข้อ้มูลประเภทน้ี
ในทางการตลาดท่ีแพร่หลาย เช่น การแบ่งกลุ่มลูกค้าท่ีมีลักษณะความต้องการท่ีคล้ายคลึงกัน     
แล้วจัดโปรโมชั่นให้ตรงกับความต้องการของกลุ่มนั้นๆ ได้ตรงใจกลุ่มเป้าหมายแต่ละกลุ่ม     
ข้อมูลประเภทน้ีเป็นการวิเคราะห์ดาต้าไมน์นิงโดยใช้เทคนิคการเรียนรู้แบบไม่มีผู ้สอน 
(Unsupervised learning) โดยอลักอริทึมท่ีนิยมใชใ้นการวิเคราะห์ คือ K-means และ Hierarchical ; 
Agglomerative Clustering ; Density base ตวัอยา่งท่ีไดจ้ากการวิเคราะห์ประเภทน้ี คือ (1) การจดั
กลุ่มลูกคา้ (Segmentation) (2) การจดักลุ่มดอกไม้ (3) การจดักลุ่มของพื้นท่ีจากข้อมูลภาพถ่าย
ดาวเทียม ฯลฯ 

2) การจดัความสัมพนัธ์ (Association Rule)   
เป็นการเก็บขอ้มูลพฤติกรรมการรับบริการดา้นต่างๆของผูบ้ริโภค/ลูกคา้ เพื่อน ามา

วิเคราะห์หากฎความสัมพนัธ์ (Association Rule) หรือ “เป็นการหาความสัมพนัธ์ของขอ้มูลท่ีเกิด
ร่วมกนั” เช่น ในทางธุรกิจจะใชค้น้หาสินคา้ท่ีมีการซ้ือร่วมกนับ่อย ๆ แลว้น าเสนอให้ลูกคา้รายใหม่ 
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เช่น เม่ือลูกคา้ซ้ือขนมปังจะซ้ือแยมดว้ย หรือ เม่ือลูกคา้ซ้ือเบียร์จะซ้ือผา้ออ้มดว้ย ขอ้มูลประเภทน้ี
เป็นการวิเคราะห์ดาตา้ไมน์นิงโดยใช้เทคนิคการเรียนรู้แบบไม่มีผูส้อน (Unsupervised learning) 
โดยอลักอริทึมท่ีนิยมใชใ้นการวิเคราะห์ คือ Apriori algorithm และ Frequent Pattern Growth (FP) 
ตวัอยา่งท่ีไดจ้ากการวิเคราะห์ประเภทน้ี คือ การคน้หาพฤติกรรมการซ้ือสินคา้ขา้มสายผลิตภณัฑ์
จากขอ้มูลการซ้ือในอดีตเพื่อแนะน าใหลู้กคา้ใหม่ไดท้ราบเป็นทางเลือก 

3) การจดัจ าแนก (Classification)  
เป็นการน าขอ้มูลท่ีมีในอดีตมาสอนระบบเพื่อให้เรียนรู้รูปแบบท่ีเกิดข้ึนในขอ้มูล 

จากนั้ นน ามาสร้างเป็นสมการหรือโมเดลข้ึนมา เพื่อหาค าตอบให้ส าหรับข้อมูลใหม่ หรือ          
“เป็นโมเดลท่ีใชส้ าหรับน าขอ้มูลท่ีมีอยูม่าท านายอนาคต” เช่น การจ าแนกอีเมล์ออกเป็นแบบสแปม
หรือแบบปกติซ่ึงตอ้งมีการน าขอ้มูลของอีเมล์แบบสแปมกบัแบบปกติมาให้คอมพิวเตอร์ท าการ
เรียนรู้เสียก่อน หลงัจากนั้นจึงสร้างโมเดลการจ าแนกประเภทของอีเมลแ์ละใชก้ารจ าแนกอีเมลท่ีเขา้
มาใหม่วา่เป็นแบบสแปมหรือแบบปกติ (ค าตอบจากการวเิคราะห์จะเรียกวา่ “คลาส” หรือ “ลาเบล”) 
ถือได้ว่าข้อมูลประเภทน้ีเป็นการวิเคราะห์ดาต้าไมน์น่ิงโดยใช้เทคนิคการเรียนรู้แบบมีผูส้อน 
(supervised learning) โดยอลักอริทึมท่ีนิยมใชใ้นการวิเคราะห์ เช่น decision trees, rule induction, 
k-nearest neighbors, naïve Bayesian, artificial neural networks, และ support vector machines. 
ตวัอย่างท่ีไดจ้ากการวิเคราะห์ประเภทน้ี เช่น (1) ให้ผูเ้ลือกตั้ง Vote เลือก ส.ส. แลว้สร้างโมเดล
ท านาย (2) ให้ลูกคา้ตอบแบบสอบถาม แลว้สร้างโมเดลท านายประเภทลูกคา้ (3) การจดัหมวดหมู่
ของผูย้ืน่ขอเครดิต (Credits) เป็นระดบัต ่า ระดบักลาง และระดบัสูง ของความเส่ียงท่ีจะไดรั้บ ฯลฯ 

4) สมการถดถอย (Regression) หรือการประมาณค่าขอ้มูล   
จะมีลกัษณะคลา้ยกบัการจดัจ าแนก (Classification) แต่มีขอ้แตกต่างกนัท่ีค าตอบท่ี

ตอ้งการท านายซ่ึง Classification จะท านายขอ้มูลท่ีเป็นลกัษณะมาตรวดันามบญัญติั (Nominal 
Scale) คือ เป็นแค่การก าหนดสัญลักษณ์หรือตัวเลขข้ึนมาเพื่อจ าแนกประเภทส่ิงของหรือ
คุณลกัษณะต่างๆ ออกเป็นกลุ่ม แต่จะไม่ไดแ้สดงถึงปริมาณ (มากหรือนอ้ย) หรือความสูง-ต ่า ซ่ึงไม่
สามารถจดัล าดบัก่อน-หลงัได ้เช่น เพศ ก็แยกไดแ้ค่เพศชายกบั เพศหญิงเท่านั้น ส่วนการประมาณ
ค่าขอ้มูล หรือ Regression จะใช้กบัค าตอบท่ีเป็นเชิงปริมาณ หรือ จ านวนตวัเลขเป็นหลกั เช่น 
คาดการณ์ว่าพรุ่งน้ีจะมีอุณหภูมิเท่าไหร่ ก็ต้องไปเก็บข้อมูลก่อนหน้าน้ี ซ่ึงจะสนใจเก็บข้อมูล         
ท่ีเป็นตวัเลข ขอ้มูลประเภทน้ีเป็นการวิเคราะห์ดาตา้ไมน์นิงโดยใช้เทคนิคการเรียนรู้แบบมีผูส้อน 
(supervised learning) โดยอลักอริทึมท่ีนิยมใชใ้นการวิเคราะห์ คือ สมการถดถอยเชิงเส้น (Multiple 
Linear Regression) และการถดถอยแบบโลจิสติกส์  (Logistic Regression) ตวัอย่างท่ีไดจ้ากการ
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วิเคราะห์ประเภทน้ี เช่น ท านายยอดขายส าหรับปีต่อๆ ปี โดยใชจ้  านวนลูกคา้และงบการตลาดเป็น
ตวัแปรอิสระ หรือท านายรายไดร้วมต่อครอบครัว 

2.2.4  กระบวนการท าเหมืองขอ้มูล 

กระบวนการมาตรฐานในการวิเคราะห์ขอ้มูลด้านดาตา้ไมน์นิงได้พฒันาข้ึนในปี ค.ศ. 
1996 โดยความร่วมมือกนัของ 3 บริษทั คือ DaimlerChrysler SPSS และNCR กระบวนการท างานน้ี
เรียกวา่ “Cross-Industry Standard Process for Data Mining” หรือเรียกยอ่วา่ “CRISP-DM” ดงัภาพ 
2.2 

 

 
 

ภาพที ่2.2  กระบวนการท าเหมืองขอ้มูล 
 
ทีม่า:  https://en.wikipedia.org/wiki/Cross_Industry_Standard_Process_for_Data_Mining 
 

แต่ละขั้นตอนของ CRISP-DM มีรายละเอียด ดงัน้ี  
(1) Business Understanding เป็นขั้นตอนแรกในกระบวนการ CRISP-DM ซ่ึงเนน้ไปท่ี

การเขา้ใจปัญหาและแปลงปัญหาท่ีได้ให้อยู่ในรูปโจทยข์องการวิเคราะห์ขอ้มูลทางดาตา้ไมน์นิง 
พร้อมทั้งวางแผนในการด าเนินการคร่าวๆ ตวัอย่างเช่น การคน้หาเทคนิคเหมืองขอ้มูลเพื่อสร้าง
โมเดลการวเิคราะห์โรคอตัโนมติัหรือ การใชเ้ทคนิคการท าเหมืองขอ้มูลในการจ าแนกและคดัเลือก
แขนงวิชาส าหรับนกัศึกษาคณะเทคโนสารสนเทศ  การใช้เทคนิคดาตา้ไมน์นิงเพื่อพฒันาคุณภาพ

https://en.wikipedia.org/wiki/Cross_Industry_Standard_Process_for_Data_Mining
http://www.nectec.or.th/NTJ/No11/papers/No11_full_5.pdf
http://dataminingtrend.com/2014/wp-content/uploads/2015/10/CRISP-DM_Process_Diagram.png
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การศึกษาคณะวิศวกรรมศาสตร์ หรือ การใช้เทคนิคการท าเหมืองขอ้มูลเพื่อพฒันาโปรแกรมการ
เรียนรู้เฉพาะบุคคล ส าหรับเด็กท่ีมีความตอ้งการพิเศษระดบัปฐมวยั 

(2) Data Understanding ขั้นตอนน้ีเร่ิมจากการเก็บรวบรวมขอ้มูลท่ีเก่ียวขอ้งกบัขั้นท่ี 1 
แลว้ตรวจสอบความถูกตอ้งและความน่าเช่ือถือของขอ้มูล และพิจารณาปริมาณขอ้มูลท่ีเพียงพอใน
การน าไปวเิคราะห์ 

(3) Data Preparation เป็นขั้นตอนท่ีท าการแปลงขอ้มูลท่ีไดท้  าการเก็บรวบรวมมาอาจ
อยูใ่นรูปแบบขอ้ความ ตวัอกัษร ภาพ เสียง ฯลฯ ให้กลายเป็นขอ้มูลท่ีสามารถน าไปวิเคราะห์ในขั้น
ถดัไปได ้(แปลงให้ถูกตอ้ง เป็นระเบียบ จดักลุ่ม หมวดหมู่ให้ง่ายในการวิเคราะห์ ใส่รหัสเพื่อให้
โปรแกรมคอมพิวเตอร์มองออก) โดยการแปลงขอ้มูลน้ีอาจจะตอ้งมีการท าขอ้มูลให้ถูกตอ้ง (data 
cleaning) เช่น การแปลงขอ้มูลใหอ้ยูใ่นช่วง (scale) เดียวกนั หรือการเติมขอ้มูลท่ีขาดหายไปดงัภาพ
ท่ี 2.3  

ขั้นตอนน้ีจะเป็นขั้นตอนท่ีใช้เวลามากท่ีสุดของกระบวนการ CRISP-DM จึงมีการ
พฒันาเคร่ืองมือหรือซอฟตแ์วร์ส าหรับงานน้ีข้ึนมาใชโ้ดยเฉพาะ เช่น RapidMiner, Weka, R, SPSS 

 
 
 
 
 
 
 
 
 

ภาพที ่2.3  การแปลงขอ้มูลแบบมีโครงสร้าง และแบบไม่มีโครงสร้างเพื่อน าไปวเิคราะห์ 
 
ทีม่า:  http://dataminingtrend.com 
 

(4) Modeling เป็นขั้นตอนการวเิคราะห์ขอ้มูลดว้ยเทคนิคทางดาตา้ไมน์นิง ซ่ึงตอ้งเลือก
เทคนิคการวิเคราะห์ท่ีเหมาะสมกบัขอ้มูลท่ีออกแบบไวใ้นขั้นตอนท่ี 3 โดยเทคนิคการวิเคราะห์
ขอ้มูลจะแบ่งหลกัๆ คือ 1) การจดักลุ่ม (Clustering) โดยอลักอริทึมท่ีนิยมใช ้เช่น K-means และ 
Hierarchical ; Agglomerative Clustering ; Density base 2) การจดัความสัมพนัธ์ (Association 

http://www.nectec.or.th/NTJ/No11/papers/No11_full_5.pdf
http://dataminingtrend.com/
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Rule) โดยอลักอริทึมท่ีนิยมใช ้เช่น Apriori algorithm  และ Frequent Pattern Growth (FP) 3) การ
จดัจ าแนก (Classification) โดยอลักอริทึมท่ีนิยมใช้ เช่น decision trees, rule induction, k-nearest 
neighbors, naïve Bayesian, artificial neural networks,  และ support vector machines.  

(5) Evaluation เป็นการวดัประสิทธิภาพของผลลพัธ์ท่ีไดว้า่ตรงกบัวตัถุประสงคท่ี์ไดต้ั้ง
ไวใ้นขั้นตอนแรก หรือ มีความน่าเช่ือถือมากนอ้ยเพียงใดก่อนน าไปใชจ้ริง กรณีท่ีมีการสร้างโมเดล
ดว้ยเทคนิค Classification การวดัประสิทธิภาพของโมเดลจ าเป็นตอ้งแบ่งขอ้มูลออกเป็น 2 ส่วน 
โดยส่วนท่ี 1 ใชเ้พื่อสร้างโมเดล หรือ เรียกวา่  ส่วน Training data ส่วนท่ี 2 ให้โมเดลท านายคลาส
ออกมา หรือ เรียกวา่ส่วน Testing data การแบ่งขอ้มูลเพื่อท าการทดสอบน้ีมี 3 วิธีการใหญ่ๆ คือ      
1) วธีิ Self-Consistency Test 2) วธีิ Split Test 3) วธีิ Cross-validation Test 

(6) Deployment เป็นการน าองคค์วามรู้จากการท าดาตา้ไมน์นิงไปใชจ้ริงในองคก์รหรือ
บริษทั เช่น การสร้างรายงานเพื่อให้ผูบ้ริหารหรือนกัการตลาดเขา้ใจไดง่้ายและสามารถน าไปออก
โปรโมชัน่ท่ีตรงกบักลุ่มเป้าหมาย หรือการท าโฆษณาใน google หรือ amazon, lazada, youtube 
ระบบเล่นอตัโนมติั เป็นตน้ 

2.2.5  การทดสอบประสิทธิภาพของโมเดลจากการท าเหมืองขอ้มูล 
การสร้างโมเดลข้ึนทุกคร้ังตอ้งมีการทดสอบประสิทธิภาพของโมเดลท่ีสร้างได ้ซ่ึงจะ

แบ่งเป็น 2 ส่วน คือ 1) วิธีการแบ่งขอ้มูลเพื่อท าการทดสอบโมเดล 2) ตวัท่ีใช้วดัประสิทธิภาพ
โมเดล  

2.2.5.1 วิธีการแบ่งข้อมูลเพื่อท าการทดสอบโมเดล สามารถแบ่งข้อมูลเพื่อท าการ
ทดสอบน้ีมี 3 วธีิการ คือ 

(1) วิธี Self Consistency Test หรือบางคร้ังเรียกวา่ Use Training Set เป็นวิธีการท่ีง่าย
ท่ีสุดนั่นคือข้อมูลท่ีใช้ในการสร้างโมเดล และข้อมูลท่ีใช้ในการทดสอบโมเดลเป็นข้อมูลชุด
เดียวกนั การวดัประสิทธิภาพดว้ยวิธีน้ีจะให้ผลการวดัประสิทธิภาพท่ีมีค่าสูงมาก (อาจจะเขา้ใกล ้
100%) เน่ืองจากเป็นขอ้มูลชุดเดิมท่ีระบบไดท้ าการเรียนรู้มาแลว้ แต่ผลการวดัท่ีไดไ้ม่เหมาะท่ีจะ
น าไปรายงานในงานวิจยัต่างๆ ซ่ึงวิธีการน้ีเหมาะส าหรับใช้ในการทดสอบประสิทธิภาพเพื่อดู
แนวโนม้ของโมเดลท่ีสร้างข้ึน  

(2) วธีิ Split Test เป็นการแบ่งขอ้มูลดว้ยการสุ่มออกเป็น 2 ส่วน เช่น 70% ต่อ 30% หรือ 
80% ต่อ 20% โดยขอ้มูลส่วนท่ีหน่ึง (70% หรือ 80%) ใชใ้นการสร้างโมเดลและขอ้มูลส่วนท่ีสอง 
(30% หรือ 20%) ใช้ใน การทดสอบประสิทธิภาพของโมเดล ขอ้ดีของวิธีการน้ีคือใช้เวลาในการ
สร้างโมเดลนอ้ยซ่ึงเหมาะกบัชุดขอ้มูลท่ีมีขนาดใหญ่ 
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(3) วิธี Cross-validation Test เป็นวิธีท่ีนิยมในการท างานวิจยั เพื่อใช้ในการทดสอบ
ประสิทธิภาพของโมเดลเน่ืองจากผลท่ีไดมี้ความน่าเช่ือถือ โดยวิธีน้ีน้ีจะท าการแบ่งขอ้มูลออกเป็น
หลายส่วน (มกัจะแสดงดว้ยค่า k) เช่น 5-fold cross-validation คือ ท าการแบ่งขอ้มูลออกเป็น 5 ส่วน 
โดยท่ีแต่ละส่วนมีจ านวนขอ้มูลเท่ากนั หรือ 10-fold cross-validation คือ การแบ่งขอ้มูลออกเป็น    
10 ส่วน โดยท่ีแต่ละส่วนมีจ านวนขอ้มูลเท่ากนั หลงัจากนั้นขอ้มูลหน่ึงส่วนจะใช้เป็นตวัทดสอบ
ประสิทธิภาพของโมเดล ท าวนไปเช่นน้ีจนครบจ านวนท่ีแบ่งไว ้ 

2.2.5.2 ตวัท่ีใชว้ดัประสิทธิภาพของโมเดล โดยทัว่ไปแลว้จะมีตวัวดัประสิทธิภาพท่ีนิยมใช ้คือ 
„ Precision เป็นการวดัความแม่นย  าของโมเดล โดยพิจารณาแยกทีละคลาส 
„ Recall เป็นการวดัความถูกตอ้งของโมเดล โดยพิจารณาแยกทีละคลาส 
„ F-measure เป็นการวดัค่า Precision และ Recall พร้อมกนัของโมเดล โดยพิจารณาแยกทีละคลาส 
„ Accuracy เป็นการวดัความถูกตอ้งของโมเดล โดยพิจารณารวมทุกคลาส 
วธีิการค านวณ Precision, Recall, F-measure, Accuracy มีรายละเอียด ดงัน้ี 

Precision =   True Positive 
True Positive+False Positive 

Recall  =   True Positive 
True Positive+False Negative 

F-measure =      2 x Precision x Recall 
        Precision+Recall 

Accuracy  =  จ  านวน True Positive ของทุกคลาสรวมกนั โดยสมการในการทดสอบ คือ 
  =              True Positive + True Negative 

      True Positive + True Negative + False Positive + False Negative  
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เพื่อใหเ้ห็นภาพตวัวดัประสิทธิภาพของโมเดลแต่ละตวัแสดงดงัตวัอยา่งต่อไปน้ี  
 

ตารางที ่2.1  ขอ้มูลสภาพอากาศยอ้นหลงั 10 วนั 
 

 
  
 
 
 
 
 
 
 
 
 

จากตารางท่ี 2.1 มีคลาสค าตอบอยู ่2 ค่า คือ yes และ no น ามาสร้างตาราง confusion 
matrixไดเ้ป็นตารางขนาด 2x2 ดงัในตารางท่ี 2 โดยขอ้มูลดา้นคอลมัน์ คือ คลาสท่ีอยูใ่นขอ้มูลเทรน
นิงดาตา้ (actual) และขอ้มูลในแนวแถว คือ คลาสท่ีโมเดลท านายมาได ้(predicted) 
 
ตารางที ่2.2  แสดงตาราง confusion matrix ของขอ้มูล weather ซ่ึงมี 2 คลาส 
 

คลาสท่ีโมเดลท านายมาได ้
(predicted) 

ขอ้มูลเทรนนิงดาตา้ (actual) 
yes no 

yes TP FP 
no FN TN 

 
จากในตารางท่ี 2.2 ค่าท่ีแสดงในช่องต่างๆ ของตารางมีความหมาย คือ 
True Positive (TP) คือ ส่ิงท่ีโปรแกรมท านายวา่จริง และเป็นขอ้มูลจริง 
True Negative (TN) คือ ส่ิงท่ีโปรแกรมท านายวา่ไม่จริง และเป็นขอ้มูลไม่จริง 
False Positive (FP) คือ ส่ิงท่ีโปรแกรมท านายวา่จริง แต่เป็นขอ้มูลไม่จริง 
False Negative (FN) คือ ส่ิงท่ีโปรแกรมท านายวา่ไม่จริง แต่เป็นขอ้มูลจริง 
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ตารางที ่2.3  แสดงขอ้มูลแอตทริบิวต ์Play จากเทรนนิงดาตา้ (actual) 10 ตวัแรก และค่าท่ีท านายได ้
(predicted) 
 

No. Actual Predicted 

1 no no 
2 no no 
3 yes no 
4 yes yes 
5 yes no 
6 no yes 
7 yes yes 
8 no no 
9 yes no 

10 yes yes 

 
จากตารางท่ี 2.3 โดยท่ีก าลงัพิจารณาคลาส Play = yes จะสามารถสรุปไดว้า่ 
„ True Positive (TP) คือ จ านวนขอ้มูลท่ีท านายถูกวา่เป็นคลาส Play = yes 
◦ มีจ  านวน 3 ตวั (แถวท่ี 4, 7 และ 10) 
„ True Negative (TN) คือ จ านวนขอ้มูลท่ีท านายถูกวา่เป็นคลาส Play = no 
◦ มีจ  านวน 3 ตวั (แถวท่ี 1, 2 และ 8) 
„ False Positive (FP) คือ จ านวนขอ้มูลท่ีท านายผดิมาเป็นคลาส Play = yes 
◦ มีจ  านวน 1 ตวั (แถวท่ี 6) 
„ False Negative (FN) คือ จ านวนขอ้มูลท่ีท านายผดิมาเป็นคลาส Play = no 
◦ มีจ  านวน 3 ตวั (แถวท่ี 3, 5 และ 9) 
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ตารางที ่2.4  แสดงตาราง confusion matrix ของขอ้มูล weather ซ่ึงมี 2 คลาส 
 

คลาสท่ีโมเดลท านายมาได ้
(predicted) 

ขอ้มูลเทรนนิงดาตา้ (actual) 
yes no 

yes 3 1 
no 3 3 

 
จากตารางท่ี 2.4 น าไปค านวณค่า Precision, Recall, F-measure และ Accuracy ตามวธีิการ

ค านวณขา้งตน้ 
 
2.3  เทคนิคทีใ่ช้ในการท าเหมืองข้อมูล 

เทคนิคท่ีใชใ้นการท าเหมืองขอ้มูลเพื่อการวจิยัคร้ังน้ีประกอบดว้ย  
2.3.1  ตน้ไมต้ดัสินใจ (Decision Tree) เป็นเทคนิคท่ีนิยมใชใ้นการจดัหมวดหมู่ขอ้มูลมกัใชใ้น

การตรวจสอบขอ้มูลเพื่อพยากรณ์ เทคนิคน้ีจะมีลกัษณะคลา้ยโครงสร้างตน้ไม ้โดยการแตกแขนง
ไปตามเง่ือนไขหรือ เส้นทางของก่ิงไม ้และขอ้มูลท่ีคาดคะเนไวว้า่จะเกิดข้ึน ซ่ึงจะใชก้ฎในรูปแบบ 
“ถ้า (เง่ือนไข) แล้ว (ผลลพัธ์)” (If-then Rule) มาประกอบการสร้างโครงสร้างตน้ไมต้ดัสินใจ 
ส าหรับโครงสร้างตน้ไมต้ดัสินใจประกอบดว้ย ดงัน้ี  

„ โหนดภายใน (Internal Node) คือโหนดท่ีแสดงถึงคุณลกัษณะ (Feature) ท่ีน ามาใชใ้น
การแบ่งกลุ่มของขอ้มูลซ่ึงมีโหนดราก (Root Node) อยู่บนสุดของโครงสร้าง ซ่ึงเป็นโหนดท่ีมี
อิทธิพลต่อการจ าแนกกลุ่มมากท่ีสุด  

„ ก่ิง (Branch) เป็นตวัเช่ือมระหวา่งโหนดท่ีใชเ้ป็นเง่ือนไขหรือทางเลือกของการกระท า
ซ่ึงมาจากผลลพัธ์แต่ละตวัของทุกตวัท านาย (Predictor) หรือคุณสมบติั(Feature)  

„ โหนดใบ (Leaf Node) เป็นโหนดท่ีแสดงผลลพัธ์ของเง่ือนไข หรือการกระท าตาม
เง่ือนไขท่ีเกิดข้ึน ดงัภาพท่ี 2.4 
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ภาพที ่2.4  โครงสร้างตน้ไมต้ดัสินใจ 
 
ทีม่า:  สุวมิล สิทธิชาติ. (2560) 
 

ส าหรับการสร้าง Decision Tree เร่ิมตน้ท่ีการคดัเลือกแอตทริบิวตท่ี์มีความสัมพนัธ์กบั
คลาสมากท่ีสุด ข้ึนมาเป็นโหนดบนสุดของตน้ไม ้(Root Node) หลงัจากนั้นจะท าการแตกก่ิง         
แอตทริบิวตอ์อกไปเร่ือยๆ จนสามารถแบ่งขอ้มูลออกเป็นคลาสไดช้ดัเจน  

2.3.2  นาอีฟเบย ์(Naïve Bayes) เป็นเทคนิคการท าเหมืองขอ้มูลอยา่งง่ายโดยน าโมเดลมาใชใ้น
การคิดแยกประเภทขอ้มูลผา่นหลกัความน่าจะเป็นท่ีอยูบ่นพื้นฐานของทฤษฎี Bayes และสมมติฐาน
ของการเกิดของเหตุการณ์เป็นอิสระต่อกนั เทคนิคน้ีจะไม่มีการหมุนวนท่ีซบัซ้อนส่งผลให้สามารถ
ท างานไดดี้และมีประโยชน์กบัชุดขอ้มูลขนาดใหญ่อยา่งมาก ท าให้เทคนิคน้ีถูกใชอ้ยา่งแพร่หลาย 
เทคนิคน้ีจะค านวณจากทฤษฎีโดยสันนิษฐานวา่ ผลลพัธ์หรือค่าท่ีเกิดจากตวัท่ีใชท้  านาย (predictor) 
เป็นอิสระต่อกนัโดยเขียนเป็นสมการ P (c | x) = P (x | c) P(c) / P(x)  

โดย P(c | x) คือ ค่าความน่าจะเป็นท่ีขอ้มูลท่ีมีแอตทริบิวตเ์ป็น x จะมีคลาส c; P(x | c) 
คือ ค่าความน่าจะเป็นท่ีขอ้มูลในชุดขอ้มูลสอนท่ีมีคลาส c และมีแอตทริบิวต์ x โดยท่ี x = x1  x2 
...  x M โดยท่ี M คือ จ านวน แอตทริบิวต์; P(c) คือ ค่าความน่าจะเป็นของคลาส C; และ P(x) คือ      
ค่าความน่าจะเป็นของแอตทริบิวต ์x 7 [21] 

 

Internal Node 

Branch 

Leaf Node 
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2.3.3  โครงข่ายประสาท (Neural Network) เป็นการใชโ้มเดลทางคณิตศาสตร์มาประมวลผล
สารสนเทศดว้ยการค านวณแบบคอนเนคชนันิสต์ (Connectionist) โดยไดแ้นวคิดมาจากการจ าลอง
การท างานของเซลล์สมองมนุษยท่ี์แต่ละเซลล์ประสาทจะประกอบไปดว้ยเดนไดรท ์(Dendrite) หรือ
ปลายในรับกระแสประสาท ซ่ึงเป็นตวั input ของเซลล์และแอกซอน (Axon) เป็นเสมือน output                
ของเซลลท่ี์จะส่งกระแสประสาทไปยงัเซลล์ตวัอ่ืนถา้สมองไดรั้บกระแสไฟฟ้ามากพอ จะท าให้เซลล์
ส่งต่อกระแสประสาทไปเร่ือยๆ ดงัภาพท่ี 2.5 

 

 
 
ภาพที ่2.5  โครงสร้าง Layer ของโครงข่ายประสาทเทียมแบบหลายชั้น 
 
ทีม่า:  https://commons.wikimedia.org/wiki/File:MultiLayerNeuralNetworkBigger_english.png 
 

ส าหรับโครงสร้างของประสาทเทียมจะประกอบด้วย input และ output เช่นกัน        
โดยแบ่งเป็นชั้นหรือ layer ซ่ึงจะมีชั้นคัน่ตรงกลางคือ hidden layer โดยโครงสร้างประสาทเทียมจะ
มีหน่วยยอ่ย เรียกวา่ perceptron ซ่ึงเทียบเท่าไดก้บัเซลลส์มองของมนุษยห์น่ึงเซลล ์ 
 
2.4  โปรแกรม RapidMiner Studio 

ซอฟตแ์วร์ RapidMiner Studio 7 แรก เร่ิมพฒันาข้ึนจากบริษทัท่ีช่ือวา่ Rapid-1 ใน
ประเทศเยอรมนีและเม่ือช่วงปลายปี 2013 ไดรั้บทุนกอ้นโตจากนกัลงทุนในประเทศสหรัฐอเมริกา
จึงเปล่ียนช่ือบริษทัจาก Rapid-I เป็น RapidMiner แทน และยา้ยส านักงานใหญ่มาอยู่ประเทศ
สหรัฐอเมริกา โปรแกรมน้ีมีให้ใช้ทั้งใชง้านฟรี และช าระเงินเพื่อใชง้านบาง function เราสามารถ
ดาวน์โหลดซอฟต์แวร์  RapidMiner Studio9 ซ่ึ ง เ ป็นเวอร์ชั่นปัจจุบันได้จากเว็บไซต ์
https://rapidminer.com ดงัภาพท่ี 2.6 
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ภาพที ่2.6  โปรแกรม RapidMiner Studio 9 
 

หลงัจากกด I already an account or license key. เขา้มาแลว้สามารถเขา้สู่ account     
โดยการกรอก E-mail และ Password และเขา้ใชงานไดท้นัที หรือเลือกท่ีปุ่ม Manually enter license 
Key . เพื่อใส่ license Key ท่ีไดจ้ากการซ้ือโปรแกรมใส่เพื่อใชง้านไดเ้ช่นกนั ภาพท่ี 2.7   

 
 

 

 

 

 

 

 

 
ภาพที ่2.7  การเขา้สู่ account โดยการกรอก E-mail และ Password กรณีใชฟ้รีและการใส่ license  

Key กรณีท่ีไดจ้ากการซ้ือโปรแกรมใส่เพื่อใชง้าน 
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องคป์ระกอบของ RapidMiner Studio 9  ประกอบดว้ย  
1) Repository เป็นส่วนส าหรับจดัการไฟล์ RapidMiner จะจดัการขอ้มูลจาก 3 แหล่ง 

คือ DB ,Local (ในเคร่ืองคอมพิวเตอร์ท่ีใชอ้ยู)่, และ Cloud Reposilory โดยเก็บไฟล์ Data Set และ 
Process ต่างๆ แยกเก็บไวค้นละโฟลเดอร์ดงัภาพท่ี 2.8 
 
 

 

 

 

 

 

 

 

 

ภาพที ่2.8  องคป์ระกอบของ RapidMiner Studio 9 
 

2) Operators เป็นส่วนท่ีใช้เก็บตวัโอเปอเรเตอร์ท่ีใช้ในการท างานทั้งหมด ซ่ึงจดัเป็น
กลุ่ม ๆ โดยกลุ่มท่ีใชง้านคลา้ยคลึงกนัจะจดัอยูใ่นกลุ่มเดียวกนั มี 8 กลุ่ม คือ 1) Data Access 2) 
Blending 3) Cleansing 4) Modeling 5) Scoring 6) Validation 7) Utility 8) Extensions  ดงัภาพท่ี 
2.9 โอเปอเรเตอร์แต่ละตวัจะประกอบดว้ย  

- ช่ือของโอเปอเรเตอร์ 
- อินพุท พอร์ต (Input port)เป็นส่วนรับขอ้มูลเขา้มาประมวลผล 
- เอาทพ์ุต พอร์ต (Output por!) เป็นส่วนส่งผลลพัธ์ท่ีประมวลผลได ้
โดยช่ืออินพุท พอร์ตและช่ือเอาท์พุต พอร์ต จะแสดงดว้ยตวัอกัษร 3 ตวัแรกของช่ือ

พอร์ต เช่น exa ยอ่มาจาก example set เป็นตน้ 
3) Process เป็นหน้าหลกัในการท างานในการสร้างโปรเซส  ส าหรับท า Machine 

Learning ของซอฟต์แวร์น้ี โดยจะน าโอเปอเรเตอร์มาประกอบเพื่อสร้างโปรเซสข้ึนตาม
วตัถุประสงคข์องโจทยท่ี์ตั้งไว ้
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4) Parameters เป็นส่วนส าหรับแสดงพารามิเตอร์ (parameter) ท่ีเก่ียวขอ้งกบัแต่ละ
โอเปอเรเตอร์ เช่น โอเปอเรเตอร์ Read Excel ท่ีไชเ้พื่ออ่านไฟล์ประเภท Excel จะมีพารามิเตอร์ท่ี
เก่ียวขอ้ง เช่น ช่ือและท่ีอยูข่องไฟล ์Excel ดงัภาพท่ี 2.9 
 

 
 
 
 
 
 
 
  
 
 

 
ภาพที ่2.9  โอเปอเรเตอร์และส่วนประกอบพารามิเตอร์ของโอเปอเรเตอร์ Read Excel 
 

5) Help เป็นส่วนช่วยเหลือ ซ่ึงจะแสดงรายละเอียดของตวัโอเปอเรตอร์ท่ีเลือกใชง้าน
อยู ่ส่วนช่วยเหลือของ RapidMiner จะบอกเพียงหนา้ท่ีและรายละเอียดคร่าว ๆ ของโอเปอเรเตอร์
หากตอ้งการดูรายละเอียดมากกวา่นั้นตอ้งไปท่ี Jum to Tutoral Process ซ่ึงจะลิงก์ไปยงัเวบ็ไซคท่ี์มี
รายละเอียดท่ีเก่ียวกบัโอเปอเรเตอร์ท่ีใชอ้ยู ่

นอกจากทั้ง 5 ส่วนใหญ่ ๆ ท่ีไดอ้ธิบายแลว้ยงัมีส่วนมนูดา้นบนเพิ่มเติมดงัน้ี 
 

เมนูส าหรับสร้าง Process ใหม่ 
 

เมนูส าหรับการโหลดไฟลต์่าง ๆ จาก repository  
 

เมนูส าหรับการบนัทึก Process หรือบนัทึก Process เป็นช่ือใหม่ 
 

เมนูส าหรับสั่งให ้Process ท างาน 
 

เมนูส าหรับยกเลิกการท างาน Process 
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1. แสดงหนา้จอการออกแบบ Design 
2. แสดงหนา้จอผลลพัธ์การท างาน Results 
3. แสดงหนา้ต่าง ออกแบบมาเพื่อใหก้ารเตรียมขอ้มูลง่ายข้ึน 
4. แสดงหนา้ต่างการสร้างโมเดล อตัโนมติั Auto Model 
ข้อดีของซอฟต์แวร์ RapidMiner Studio 9 สรุปได้ ดังนี ้ 
- รองรับการใชง้านไฟส์ใดห้ลายประเภท เช่น ไฟส์ Excel 2007 
- สามารถแสดงขอ้มูลไดห้ลายรูปแบบ เช่น scatter plot 3D 
- สามารถแสดงผลโมเดลท่ีสวยงามและแกไ้ขการแสดงผลใหส้ามารถอ่านไดง่้ายข้ึน 
- สามารถบนัทึกไฟลโ์มเตลออกเป็นไฟลภ์าพประเภทต่างๆ เช่น PNG, JPG หรือ PDF 
- มีวธีิการเตรียมขอ้มูล (preprocess) และการวเิคราะห์ไดห้ลากหลายรูปแบบ 

 
2.5  เอกสารงานวจัิยทีเ่กีย่วข้องเกีย่วกบัการท าเหมืองข้อมูล 

งานวจิยัเร่ือง การจ าแนกประเภทผูใ้ชไ้ฟฟ้าดว้ยนาอีฟเบยแ์ละนิวรัลเน็ทเวิร์ก ใชเ้ทคนิค 
Naïve Bayes และNeural Networks ส าหรับจ าแนกผูใ้ชไ้ฟฟ้าออกตามประเภทกิจการท่ีไดก้ าหนด
ไวจ้ากผลการทดสอบ พบวา่ Naïve Bayes ให้ความแม่นย  าท่ีร้อยละ 81.25 และNeural Networks 
ใหค้วามแม่นย  าท่ีร้อยละ 87.5 

งานวจิยัเร่ือง การประยกุตเ์ทคนิคเหมืองขอ้มูลคน้หาลกัษณะนิสัยของผูป้ระกอบอาชีพ
ดา้นคอมพิวเตอร์ ใชเ้ทคนิค Neural Networks, Naive Bayes และ Decision Tree เพื่อคน้หาลกัษณะ
นิสัยของผูป้ระกอบอาชีพดา้นคอมพิวเตอร์ตามทฤษฎีการเลือกอาชีพของฮอลแลนด์ พบวา่ ตวัแบบ
ท่ีมีประสิทธิภาพมากท่ีสุด คือ ตวัแบบท่ีไดจ้ากเทคนิค Naive Bayes มีค่า Accuracy เท่ากบั 79.64 
เทคนิค Neural Network มีค่าเท่ากบั 77.82% และเทคนิค Decision Tree มีค่าเท่ากบั 54.69% 
ตามล าดบั 

งานวิจยัเร่ือง การวิเคราะห์คุณลกัษณะพื้นฐานทางการศึกษาดว้ยเทคนิคเหมืองขอ้มูล 
ใช้เทคนิคโครงข่ายประสาทเทียมและตน้ไมต้ดัสินใจในการจ าแนกประเภทขอ้มูลและคดัเลือก
คุณลกัษณะท่ีส าคญัดว้ย Filter Ranker Method โดยค านวณค่าน ้ าหนกัดว้ย Chi-Square และGain 
Ratio จากผลการศึกษา พบวา่ ความแม่นย  าในการจ าแนกขอ้มูลจาก 50 คุณลกัษณะนั้น วิธีANN มี
ค่า 71.52% และ Decision Trees - J48 มีค่า 66.23% หลงัจากท าการคดัเลือกคุณลกัษณะแสดงให้
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เห็นว่าการจ าแนกขอ้มูลดว้ยวิธีANN จาก 5 คุณลกัษณะแรกท่ีได้จากการคดัเลือกโดยวิธี Filter 
Ranker Method ท่ีค  านวณค่าน ้ าหนักด้วย Chi-Square ท าให้ได้ค่าความถูกตอ้งมีค่าสูงสุด คือ 
80.13% และการจ าแนกขอ้มูลดว้ย Decision Tree ก็ให้ผลไปในทางเดียวกนั โดยมีค่าความถูกตอ้ง
สูงสุดท่ี 75.83% 

งานวจิยัเร่ือง เทคนิคเหมืองขอ้มูลส าหรับการพยากรณ์ผลสัมฤทธ์ิทางการศึกษาดว้ยวิธี
กรจดัการเรียนการสอนแบบผสมผสาน ขอ้มูลท่ีใชส้ าหรับสร้างแบบจ าลองไดจ้ากชุดขอ้มูลคะแนน
การทดสอบของผูเ้รียนในระหวา่งการศึกษมีทั้งส้ิน 20 ตวัแปร การวิจยัไดแ้บ่งขอ้มูลออกเป็น 2 ชุด
ขอ้มูลโดยใชว้ิธีการคดัเลือกคุณลกัษณะ (Feature Selection) ดว้ยวิธี information Gain และGain 
Ratio จากนั้นลดมิติของขอ้มูลเพื่อน าไปวดัค่าประสิทธิภาพของแบบจ าลองการพยากรณ์โดยใชว้ิธี 
10-fold Cross Validation ผลการวิจยัพบวา่ แบบจ าลองส าหรับการพยากรณ์แบบเคเนียเรสเนเบอร์ 
(KNN) มีค่าความถูกตอ้งสูงสุดเท่ากบั 86.13% ตน้ไมต้ดัสินใจ (Decision Tree) เท่ากบั 81.74% กฎ
พื้นฐาน (Rule-Base) เท่ากบั 81.67% และนาอีฟเบย ์(Naive Bays) เท่ากบั 55.05% 

งานวิจยัเร่ือง การใชเ้ทคนิคการจดักลุ่มร่วมกบัเทคนิคการจ าแนกประเภทส าหรับการ
คดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้จากบริบทพฤติกรรม งานวิจยัน้ีน าเสนอการสร้างตวั
จ าแนกประเภทส าหรับคดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้จากบริบทพฤติกรรม          
โดยประยุกตใ์ชเ้ทคนิคทางเหมืองขอ้มูล ประกอบดว้ย เทคนิคการจดักลุ่ม โดยใชอล้กัอริทึมเคมีน
เพื่อ จดักลุ่มผูเ้รียน และสร้างคลาสค าตอบเพื่อหาจ านวนกลุ่มท่ีเหมาะสม เทคนิคกฎความสัมพนัธ์ 
โดยใชอ้ลักอริทึมเอไพรออริ เพื่อหาความสัมพนัธ์ของคุณลกัษณะท่ีส่งผลต่อความบกพร่องทางการ
เรียนรู้ของนกัเรียน และเทคนิคการจ าแนกประเภทโดยใชโ้ครงข่ายประสาทเทียมแบบแพร่กระจาย
ยอ้นกลบัเพื่อสร้างโมเดลจ าแนกประเภทผูเ้รียนโดยมีกระบวนการ ดงัน้ี 1) เตรียมขอ้มูล 2) คดัเลือก
คุณลกัษณะ 3) จดักลุ่มขอ้มูล 4) การหากฎความสัมพนัธ์ 5) สร้างโมเดลจ าแนกประเภท 6) ทดสอบ
ประสิทธิภาพ และ7) การน าไปใชจ้ากการทดลองจดกัลุ่มผูเ้รียนสามารถจดักลุ่มขอ้มูลได ้2 กลุ่ม คือ
กลุ่มปกติและกลุ่มเส่ียง น าผลลัพธ์ท่ีได้ไปหาความสัมพนัธ์ของคุณลักษณะท่ีส่งผลต่อความ
บกพร่องทางการเรียนรู้โดยใชอ้ลักอริทึมเอไพรออริโดยเลือกเฉพาะกลุ่มเส่ียงเพื่อหาคุณลกัษณะท่ี
ส่งผลต่อความบกพร่องทางการเรียนรู้ และสร้างโมเดลจ าแนกประเภทข้อมูลโดยใช้โครงข่าย
ประสาทเทียมแบบแพร่กระจายยอ้นกลบั จากการทดลองสร้างโมเดลจ าแนกประเภทและทดสอบ
โมเดลดว้ยวิธี K-fold Cross Validation พบว่า โครงข่ายประสาทเทียมเหมาะสมส าหรับจ าแนก
ประเภทผูเ้รียนโดยให้ค่าความถูกตอ้ง 98.30% ค่าความคลาดเคล่ือน RMSE = 0.069 จากน้ัน         
จึงพฒันาเป็นระบบต้น แบบส าหรับคดักรองเด็กบกพร่องทางการเรียนรู้จากบริบทพฤติกรรม     
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โดยใชภ้าษาพีเอชพีร่วมกบัเวกา้เอพีไอ จากผลการประเมินระดบัความคิดเห็นของผูใ้ชง้านมีค่าเฉล่ีย 
4.34 ซ่ึงอยูใ่นเกณฑม์าก 

งานวิจัย เ ร่ือง  การศึกษาเ ชิ ง จิตประสาทวิทยาและการพัฒนาแบบคัดกรอง                 
เน้นกระบวนการทางปัญญาในเด็กท่ีมีความเส่ียงต่อภาวะความบกพร่องทางการเรียนรู้ด้าน
คณิตศาสตร์ การวิจยัน้ีประกอบไปดว้ยช่วงศึกษาน าร่องและทดสอบเคร่ืองมือจ านวน 2 คร้ัง และ
สุดทา้ยได ้ชุดแบบคดักรองฯ ท่ีประกอบไปดว้ยแบบคดักรองยอ่ยจ านวน 6 แบบ แบ่งเป็น 9 แบบ
ยอ่ย ดงัต่อไปน้ี เปรียบเทียบจ านวนจุดและตวัเลข เปรียบเทียบตวัเลขหน่ึงและสองหลกั เส้นจ านวน 
เปรียบเทียบค่าและขนาดตวัเลขหน่ึง และสองหลกั ตวัเลขสลบัสีและบวกลบตวัเลขในใจ โดยห้า
แบบคดักรองย่อยแรกสะทอ้นระบบตวัเลขโดยตรง ส่วนอีกส่ีแบบคดักรองย่อยท่ีเหลือสะทอ้น
ระบบช่วยเหลือ นอกจากน้ีแบบคดักรองมาตรฐานผลรวมชุดตวัเลข ถูกน ามาใชท้ดสอบความตรง
ของแบบคดักรองฯ ท่ีพฒันาข้ึนและใชจ้  าแนกเด็กท่ีมีความเส่ียงฯ กลุ่มตวัอยา่งนกัเรียนจ านวน 500 
คน ความเท่ียงของแบบคดักรองฯท่ีพฒันาข้ึนวิเคราะห์ดว้ยความสอดคลอ้งภายใน ส่วนความตรง
ของแบบคดักรองฯ วเิคราะห์ดว้ยการวิเคราะห์องคป์ระกอบเชิงยืนยนัและโมเดลสมการโครงสร้าง
กลุ่มพหุ และ MANOVA ใชว้เิคราะห์ความแตกต่างของคะแนนระหวา่งกลุ่มและภายในกลุ่ม  

ผลการวิจยั พบว่า แบบคดักรองท่ีพฒันาข้ึนมีค่าความเท่ียงอยู่ในระดบัดีมากจนถึงดี
เยี่ยม และความตรงอยู่ในระดบัยอมรับได ้นอกจากน้ีผลการเปรียบเทียบคะแนนจากแบบคดักรอง
ระหว่างนักเรียนสองระดบัชั้น ครอบคลุมทั้งระบบตวัเลขโดยตรงและระบบช่วยเหลือ พบว่า 
นกัเรียนระดบัชั้นอนุบาลปีท่ี 3 ไดค้ะแนนต ่ากว่านกัเรียนระดบัชั้นประถมศึกษาปีท่ี 1 ทุกแบบ      
คดักรองย่อยอยา่งมีนยัส าคญัทางสถิติ  ผลการเปรียบเทียบระหว่างนกัเรียนชั้นอนุบาลปีท่ี 3 กลุ่ม
เส่ียงฯ และปกติ พบวา่ นกัเรียนกลุ่มเส่ียงไดค้ะแนนต ่ากวา่นกัเรียนปกติแทบทุกแบบคดักรองยอ่ย 
ยกเวน้เส้นจ านวน ซ่ึงสามารถตีความถึงพฒันาการล่าช้าของทั้งสองระบบในนกัเรียนกลุ่มเส่ียงน้ี 
เช่นเดียวกนั นกัเรียนระดบัชั้นประถมศึกษาปีท่ี 1 กลุ่มเส่ียงมีคะแนนต ่ากวา่นกัเรียนปกติอย่างมี
นัยส าคญัทางสถิติในทุกด้านของแบบคดักรองย่อยของระบบตวัเลขโดยตรง และเพียงแบบคดั
กรองย่อยเปรียบเทียบค่าและขนาดตัวเลขหน่ึงและสองหลักของระบบช่วยเหลือ สะท้อนถึง
พฒันาการล่าชา้ในระบบตวัเลขโดยตรงเป็นหลกั และบางส่วนของระบบช่วยเหลือ 

สรุปจากผลการวิจยัน้ีแสดงให้เห็นว่า เทคนิคเหมืองขอ้มูลสามารถน ามาประยุกต์ใช้
ทางดา้นการศึกษาในการวเิคราะห์ขอ้มูลเพื่อแกปั้ญหาเก่ียวกบัการเรียนการสอนได ้และเทคนิคท่ีใช้
จ  าแนกประเภทขอ้มูลโดยใช้เทคนิค Classification ด้วยวิธี Decision Tree , Naive Bayes และ 
Neural Network และการน าเทคนิค Data Mining สามารถประยกุตใ์ชเ้พื่อการเรียนการสอนไดอ้ยา่ง
หลากหลาย เช่น ช่วยพฒันาผลการศึกษาและพฒันาการของผูเ้รียน ช่วยในการแบ่งกลุ่มผูเ้รียนใน
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การท ารายงานหรือแบ่งกลุ่มเรียนตามลักษณะของผูเ้รียนท่ีมีพฤติกรรมและรูปแบบการเรียนท่ี
ใกล้เคียงกนัหรือมีความชอบคล้ายคลึงกนัมาอยู่กลุ่มเดียว เพื่อให้เกิดประสิทธิภาพในการเรียน
สูงสุด ช่วยในการสร้าง/จดัโปรแกรมการเรียน-การสอนท่ีมีประสิทธิภาพ นกัศึกษาจะมีโอกาสใน
การสร้างแผนการเรียนท่ีจะช่วยพฒันาทกัษะของตวัเองและเขา้กบัตวัเองมากท่ีสุด ไดเ้รียนในวิชาท่ี
เป็นความถนดัและไดท้  างานในส่วนท่ีสนใจ   พฒันาและเรียนรู้ผ่านประสบการณ์แบบเรียลไทม์
ทราบขอ้มูลเชิงลึกของผูเ้รียนแต่ละคนว่าเรียนเป็นอยา่งไรบา้งในแต่ละระดบั ซ่ึงผูเ้รียนแต่ละคนก็
จะมีรูปแบบการเรียนท่ีแตกต่างกนัออกไป และวิธีการเรียนท่ีแตกต่างกนันั้นเองท่ีมีผลต่อผลการ
เรียนในรายวชิานั้นๆ และลดการถอน/เพิ่มผลลพัธ์ สามารถท านายล่วงหนา้น้ีจะสามารถช่วยให้ทาง
สถาบนัปรับเปล่ียนโปรแกรมการสอนไดท้นัหากผลการคาดการณ์ออกมาในแง่ลบปรับเปล่ียนได้
ทนัท่วงที 
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บทที ่3 
วธีิด าเนินการวจิยั 

  
การวิจยัคร้ังน้ีไดไ้ดท้  าการเก็บขอ้มูล 3 ส่วน คือ ส่วนท่ี 1ไดท้  าการเก็บขอ้มูลพื้นฐาน          

ท่ีผูว้ิจยัก าหนดเป็นปัจจยัท่ีส่งผลต่อความบกพร่องทางการเรียนรู้ของนักเรียนชั้นประถมศึกษา        
ปีท่ี 4-6 โดยครูประจ าชั้นเป็นผูบ้นัทึกผา่น google form  ส่วนท่ี 2 ไดจ้ากการท าแบบทดสอบดา้น
การอ่าน ดา้นการเขียน และดา้นการค านวณท่ีผูว้ิจยัพฒันาข้ึนมาใหม่ผา่น google form และน าไป
ทดสอบกบันกัเรียนชั้นประถมศึกษาปีท่ี 4-6 จ านวน 8 โรงเรียน 238 คน ส่วนท่ี 3 เป็นการใชแ้บบ
คดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ของกระทรวงศึกษาธิการเพื่อใช้เปรียบเทียบกบัแบบ
คดักรองฯ ท่ีผูว้จิยัพฒันาข้ึน วธีิด าเนินการวจิยัคร้ังน้ีไดด้ าเนินการตามกระบวนการท าเหมืองขอ้มูล
ของ CRISP-DM ดงัตาราง 3.1 

 

ตารางที ่3.1  แสดงขั้นตอนการด าเนินการวจิยั  
 

ขั้นตอน การด าเนินการ 
(1) Business Understanding  
 

-เด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ (LD) จ านวนเพ่ิมข้ึน 
-การคดักรองเด็ก LD จะท าไดอ้ยา่งล าบาก  
-การจดัแผนการเรียนท่ีไม่เหมาะสมกบัคุณลกัษณะเฉพาะของผูเ้รียน
ท่ีเป็น LD (แบบ IEP และ แบบ บุคคล IIP)  

(2) Data Understanding  
 

-ศึกษาเอกสาร ต ารา งานวจิยัท่ีเก่ียวขอ้งกบัการคดักรองเด็กท่ีมีความ
บกพร่องทางการเรียนรู้  
- เก็บขอ้มูลพ้ืนฐานผูเ้รียน ไดแ้ก่ เพศ จ านวน  พ่ีนอ้ง ช่วงชั้น อาย ุผล
การเรียนสะสมภาษาไทย ผลการเรียนสะสมคณิตศาสตร์ ผลการเรียน
สะสมรวมทุกวชิา สถานะครอบครัว ผูป้กครองปัจจุบนั ขอ้มูลบิดา‟
มารดา (อาย ุอาชีพ รายได ้ภูมิล าเนา)  
-จดัสร้างแบบทดสอบคดักรอง ดา้นการอ่าน  ดา้นการเขียน และดา้น
การคิดค านวณผา่น Google Form   
-สร้างแบบคดักรองเด็กบกพร่องทางการเรียนรู้ของ
กระทรวงศึกษาธิการผา่น Google Form   
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ตารางที ่3.1  (ต่อ) 
 

ขั้นตอน การด าเนินการ 
(3) Data Preparation  
 

-ท าการคดัเลือกขอ้มูใหมี้ความพร้อมส าหรับการวเิคราะห์ 
 -ท าการกลัน่กรอง (Data Cleaning) ตรวจสอบความซ ้ าซอ้นของ
ขอ้มูล  
-ปรับปรุงในส่วนของค่าขอ้มูลท่ีขาดหาย (Missing value)  
-การก าจดัขอ้มูลวา่ง (Null value)  
-ท าการแปลงรูปแบบของขอ้มูล (Data transformation)  

(4) Modeling   
 

- น าขอ้มูลเขา้มาวเิคราะห์เพื่อสร้างแบบจ าลองเพื่อหากฎ
ความสมัพนัธ์ของขอ้มูลต่างๆ ดว้ยเทคนิคDecision Tree, Naïve 
Bayes, และNeural Network ดว้ยโปรแกรม RapidMiner Studio 

(5) Evaluation  
 

-แบ่งกลุ่มขอ้มูลเพ่ือ Training dataและ Testing data โดยวธีิ 10-fold 
cross-validation  
- เปรียบเทียบการท านายโมเดลแต่ละอลักอริทึมจากการใชแ้บบคดั
กรองท่ีพฒันาข้ึนใหม่กบัแบบคดักรองของกระทรวงศึกษาธิการ 

(6) Deployment  -ครูผูส้อนน าโมเดลท่ีไดไ้ปใชเ้ป็นแนวทางในการคดัคดักรองเด็กท่ีมี
ความบกพร่องทางการเรียนรู้ 

 
แต่ละขั้นตอนมีรายละเอียด ดงัน้ี 
3.1  Business Understanding  

ปัญหาคือประเทศไทยมีแนวโน้มเด็กท่ีมีความตอ้งการพิเศษลกัษณะมีความบกพร่อง
ทางการเรียนรู้ (Learning Disabilities : LD) เป็นจ านวนมากส่วนใหญ่จะมีช่วงอายุ 9-12 ปี ซ่ึงจะ
ศึกษาอยูร่ะดบัชั้นประถมศึกษาป่ีท่ี 4-6 ลกัษณะของเด็กกลุ่มน้ีจะมีสติปัญญาและไอคิวปกติหรืออาจ
สูงกว่าปกติ  แต่อาจมีความบกพร่องในเร่ืองบางอย่างโดยเฉพาะเร่ือง โดยเฉพาะเร่ืองการอ่าน
หนงัสือ การเขียนหนงัสือ และการคิดค านวณ ซ่ึงเราสามารถพฒันาและช่วยเหลือเขาไดถ้า้เราทราบ
แน่ชดัวา่นกัเรียนคนนั้นมีความบกพร่องทาง  การเรียนรู้หรือไม่ ท่ีผา่นมาการคดักรองเด็กท่ีมีความ
บกพร่องทางการเรียนรู้จะท าได้อย่างล าบาก ครูผูส้อนตอ้งรู้ขอ้มูลผูเ้รียนโดยใช้เวลาไม่น้อยกว่า        
1 ภาคการศึกษา หรือ 4 เดือน เพื่อท าแบบสังเกตพฤติกรรมของกระทรวงศึกษาธิการ ซ่ึงตอ้งกรอก
ขอ้มูลจ านวนมากท าให้เสียเวลาทั้งการกรอกและการวิเคราะห์ผลเป็นรายบุคลซ่ึงเด็ก 1 คน ตอ้งใช้
ครูกรอกมากกว่า 2 คน ในการคดักรองเพื่อให้เกิดความถูกตอ้ง แม่นย  า จากปัญหาดงักล่าวท าให้
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เสียเวลามาก ไม่มีความสะดวก มีขั้นตอนซบัซ้อน ส่งผลต่อการจดัแผนการเรียนท่ีไม่ทนัเวลาและ    
ไม่เหมาะสมกบัคุณลกัษณะเฉพาะของผูเ้รียนท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้  
 
3.2  Data Understanding  

ศึกษาเอกสาร ต ารา งานวิจยัท่ีเก่ียวขอ้งกบัการคดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการ
เรียนรู้ พบวา่มีหลายปัจจยัสามารถแยกเก็บขอ้มูลออก 3 ส่วน คือ  

ส่วนท่ี 1 จดัสร้างแบบทดสอบคดักรอง ด้านการอ่านจ านวน 10 ขอ้ ด้านการเขียน 
จ านวน 10 ขอ้  และดา้นการคิดค านวณจ านวน 10 ขอ้  รวมทุกดา้นจ านวน 30 ขอ้ โดยผูเ้รียนเป็นคน
ท าแบบทดสอบผา่น Google Form ท่ีผูว้จิยัพฒันาข้ึน รายละเอียดดงัภาพท่ี 3.1-3.3 

ส่วนท่ี 2 ขอ้มูลพื้นฐานผูเ้รียน ไดแ้ก่ เพศ จ านวน พี่นอ้ง ช่วงชั้น อายุ ผลการเรียนสะสม
ภาษาไทย ผลการเรียนสะสมคณิตศาสตร์ ผลการเรียนสะสมรวมทุกวิชา สถานะครอบครัว 
ผูป้กครองปัจจุบนั ขอ้มูลบิดา‟มารดา (อาย ุอาชีพ รายได ้ภูมิล าเนา) โดยผูท่ี้ใกลชิ้ดกบัเด็กมากท่ีสุด
(ส่วนใหญ่จะเป็นครูประจ าชั้นและครูประจ าวิชาท่ีเคยสอนเด็กมาแลว้) จะท าหนา้ท่ีเป็นผูป้ระเมิน
บนัทึกผา่น Google Form รายละเอียดดงัภาพท่ี 3.4 

ส่วนท่ี 3 แบบคดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ของกระทรวงศึกษาธิการ 
โดยตอ้งเป็นครูผูส้อนท่ีเคยสอนเด็กมาแลว้ และครูประจ าชั้น ซ่ึงจะท าหน้าท่ีเป็นผูก้รอกแบบคดั
กรอง จะแบ่งเป็น 2 ส่วน ไดแ้ก่ ส่วนท่ี 1 ตอ้งตอบว่า ใช่ ทั้ง 3 ขอ้ จึงจะท าต่อส่วนท่ี 2 ต่อไป และ
ส่วนท่ี 2 จะแบ่งความบกพร่องออกเป็น 3 ดา้น คือ 1) ความบกพร่องทางดา้นการอ่านให้ประเมิน 
ใช่,ไม่ใช่ มีจ  านวนน 10 ขอ้ 2) ความบกพร่องทางดา้นการเขียนให้ประเมิน ใช่,ไม่ใช่ มีจ  านวนน 10 
ขอ้ และ 3) ความบกพร่องทางดา้นการค านวณให้ประเมิน ใช่,ไม่ใช่ มีจ  านวนน 10 ขอ้ และ4) ดา้น
พฤติกรรมทัว่ไปใหป้ระเมิน ใช่,ไม่ใช่ มีจ  านวน 10 ขอ้ รวมทุกดา้น จ านวน 40 ขอ้ [15]  ทั้งหมดให้
ประเมินบนัทึกผา่น Google Form รายละเอียด ดงัภาพท่ี 3.5  

การสร้างและหาคุณภาพแบบคดักรองเด็กบกพร่องทางการเรียนรู้ มีรายละเอียดดงัน้ี  
1. ศึกษาแนวคิด หลักการของแบบคัดกรองเด็กบกพร่องทางการเรียนรู้เพื่อน าไป

ก าหนดเกณฑก์ารคดักรองใหค้รอบคลุมลกัษณะของเด็กบกพร่องทางการเรียนรู้ท่ีผูว้จิยัพฒันาข้ึน 
2. วิเคราะห์ปัจจยัท่ีคาดว่าจะส่งผลต่อการบกพร่องทางการเรียนรู้ เพื่อน ามาก าหนด

ขอบข่าย และเขียนข้อค าถามในการสร้างแบบคดักรองให้ครอบคลุมลกัษณะของเด็กท่ีมีความ
บกพร่องทางการเรียนรู้ 

3. ร่างแบบคดักรองเสนออาจารยท่ี์ปรึกษา เพื่อตรวจสอบเน้ือหาและการใช้ภาษา      
แลว้น าขอ้เสนอแนะจากอาจารยท่ี์ปรึกษามาปรับปรุงแกไ้ขขอ้ค าถามใหถู้กตอ้งชดัเจน 
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4. น าแบบคดักรองท่ีปรับปรุงแกไ้ข แลว้ให้ผูเ้ช่ียวชาญจ านวน 3 คน ตรวจสอบความ
สอดคลอ้งระหว่างขอ้ค าถามกบัวตัถุประสงค์หรือเน้ือหา (Index of item objective congruence : 
IOC) โดยก าหนดเกณฑใ์นการพิจารณาค่า IOC ดงัน้ี  

4.1  ขอ้ค าถามท่ีมีค่า IOC ตั้งแต่  0.6-1.00 คดัเลือกไวใ้ชไ้ด ้  
4.2  ขอ้ค าถามท่ีมีค่า IOC ต  ่ากวา่  0.6  ควรพิจารณาปรับปรุงหรือตดัทิ้ง   

5. การตรวจสอบความสอดคลอ้งระหวา่งขอ้ค าถามกบัวตัถุประสงคห์รือเน้ือหา (Index 
of item objective congruence : IOC) ใชเ้กณฑใ์นการตรวจพิจารณาขอ้ค าถามดงัน้ี 

ก าหนดคะแนนเป็น  +1 มีความเห็นวา่ สอดคลอ้ง  
ก าหนดคะแนนเป็น  0 มีความเห็นวา่ ไม่แน่ใจ  
ก าหนดคะแนนเป็น  –1 มีความเห็นวา่ ไม่สอดคลอ้ง  

จากนั้นน ามาแทนค่าในสูตรหาดชันีความสอดคลอ้ง     
IOC      =         R/N  
เม่ือ  IOC หมายถึง  ดชันีความสอดคลอ้ง 
 R    หมายถึง  ผลรวมคะแนนความคิดเห็นของผูเ้ช่ียวชาญ 
N     หมายถึง  จ านวนผูเ้ช่ียวชาญ 

เกณฑก์ารคดัเลือกผูเ้ช่ียวชาญ มีดงัน้ี 
1.  มีคุณวฒิุไม่ต ่ากวา่ปริญญาโท สาขาเทคโนโลยกีารศึกษา/การศึกษาพิเศษ  
2.  มีความรู้และประสบการณ์เก่ียวกบัการการสอนภาษาไทย/คณิตศาสตร์/การสอนเด็ก

บกพร่องทางการเรียนรู้ไม่ต ่ากวา่ 2 ปี 
รายช่ือผูเ้ช่ียวชาญตรวจแบบทดสอบคดักรองเด็ก LD 

1. รองศาสตราจารย ์ดร.ฉลอง  ทบัศรี อาจารยพ์ิเศษภาควชิานวตักรรมและเทคโนโลยกีารศึกษา  
 คณะศึกษาศาสตร์ มหาวทิยาลยับูรพา 
2. อาจารย ์ดร.พลธาวนิ วชัรทรธ ารงค ์ ผูอ้  านวยการโรงเรียนบา้นสวนอุดมวทิยา  
 ส านกังานเขตพื้นท่ีการศึกษาประถมศึกษาชลบุรี เขต 1  
3. อาจารยภ์ทัราดา  เอ่ียมบุญญฤทธ์ิ อาจารยก์ลุ่มสาระภาษาไทย ฝ่ายประถมศึกษา โรงเรียนสาธิต  
 "พิบูลบ าเพญ็" มหาวทิยาลยับูรพา 

ไดผ้ลการหาค่าความสอดคลอ้งระหวา่งขอ้ค าถามกบัวตัถุประสงคห์รือเน้ือหา (Index of 
item objective congruence : IOC)  อยูร่ะหวา่ง .96-1.00  แสดงวา่มีความสอดคลอ้ง ถือว่าอยูใ่น
เกณฑใ์ชไ้ดไ้ม่ตอ้งท าการปรับปรุง 
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การเก็บรวบรวมขอ้มูลไดด้ าเนินการช่วง กรกฎาคม - พฤษศจิกายน 2562 จากครูประจ า
ชั้นและนกัเรียนชั้นประถมศึกษาป่ีท่ี 4-6 จ านวนทั้งหมด 8 โรงเรียน 250 คน มีรายละเอียดตามลิงค์
แบบประเมินทักษะการเรียนรู้ คือ https://forms.gle/HyhZayrj2YSXqRjJA และลิงค์การกรอก
ขอ้มูลพื้นฐานนักเรียน (ส าหรับครู) คือ https://forms.gle/3KRgRYiXcDS77A1JA และลิงค์แบบ   
คดักรองของกระทรวงศึกษาธิการ คือ https://forms.gle/AGntYhz9UGwj62av8 

 
 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

  
ภาพที ่3.1  แบบทดสอบดา้นการอ่าน 
 
 

https://forms.gle/HyhZayrj2YSXqRjJA
https://forms.gle/AGntYhz9UGwj62av8
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ภาพที ่3.2  แบบทดสอบดา้นการเขียน 
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ภาพที ่3.3  แบบทดสอบดา้นการคิดค านวณ 
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ภาพที ่3.4  การกรอกขอ้มูลพื้นฐานนกัเรียน 
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ภาพที ่3.5  แบบคดักรองของกระทรวงศึกษาธิการ 
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3.3  Data Preparation  
ท าการคดัเลือกข้อมูลให้มีความพร้อมส าหรับการวิเคราะห์โดยน าขอ้มูลจากการท า

แบบทดสอบของนกัเรียนและขอ้มูลพื้อนฐานของผูเ้รียนมีจ านวน 20 Attribute ได้แก่ เพศ (SEX) 
จ านวนพี่น้อง (BRETHREN) ช่วงชั้น (GRADE) อายุนกัเรียน (AGE STUDENT) ผลการเรียน
สะสมภาษาไทย(GPA THAI) ผลการเรียนสะสมคณิตศาสตร์ (GPA MATH) ผลการเรียนสะสมรวม
ทุกวิชา (GPA) สถานะครอบครัว (STATUS) ผูป้กครองปัจจุบนั (SPONSOR) อายุบิดา (AGE FA)
อาชีพบิดา (CAREER FA) รายไดบิ้ดา (INCOME FA) ภูมิล าเนาบิดา (REGION FA) อายุมารดา 
(AGE MON) อาชีพมารดา (CAREER MON) รายไดม้ารดา (INCOME MON) ภูมิล าเนามารดา 
(REGION MON) แบบทดสอบคดักรองดา้นการอ่าน (READ) แบบทดสอบคดักรองดา้นการเขียน 
(WRITE) และแบบทดสอบคดักรองดา้นคิดค านวณ (CALCULATION)  

ในส่วนแบบคดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ของกระทรวงศึกษาธิการจะ
น าผลท่ีไดไ้ปเทียบกบัเกณฑท่ี์ก าหนดไว ้มีรายละเอียดดงัน้ี  

1) ดา้นการอ่าน ถา้ตอบวา่ใช่ 7 ขอ้ ข้ึนไป แสดงวา่มีแนวโน้มท่ีจะเป็นบุคคลท่ีมีความ
บกพร่องทางการเรียนรู้ ดา้นการอ่าน 

2) ดา้นการเขียน ถา้ตอบว่าใช่ 7 ขอ้ ข้ึนไป แสดงวา่มีแนวโน้มท่ีจะเป็นบุคคลท่ีมีความ
บกพร่องทางการเรียนรู้ดา้นการเขียน 

3) ดา้นการค านวณ ถา้ตอบว่าใช่ 6 ขอ้ ข้ึนไป แสดงว่ามีแนวโนม้ท่ีจะเป็นบุคคลท่ีมี
ความบกพร่องทางการเรียนรู้ดา้นการค านวณ 

4) ดา้นพฤติกรรมทัว่ไป ถา้ตอบวา่ใช่ 4 ขอ้ข้ึนไป  แสดงวา่มีแนวโนม้ท่ีจะเป็นบุคคลท่ีมี
ความบกพร่องทางการเรียนรู้   

หากพบว่ามีแนวโน้มท่ีจะเป็นบุคคลท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ด้านใดด้านหน่ึง 
หรือหลายด้านให้จดับริการการช่วยเหลือตามความตอ้งการจ าเป็นพิเศษ และส่งต่อให้แพทยต์รวจ
วนิิจฉยัต่อไป 

น าขอ้มูลท่ีคดัเลือกท่ีได้จากแบบคดักรองท่ีผูว้ิจยัพฒันาข้ึนใหม่มาท าการกลัน่กรอง 
(Data Cleaning) ตรวจสอบความซ ้ าซ้อนของข้อมูล ปรับปรุงในส่วนของค่าขอ้มูลท่ีขาดหาย 
(Missing value) และ การก าจดัขอ้มูลว่าง (Null value) โดยใช้วิธีการตดัขอ้มูลท่ีไม่สมบูรณ์ทิ้ง
ทั้งหมด ไดข้อ้มูลท่ีสมบูรณ์ จ  านวน 238 คน ลกัษณะขอ้มูลท่ีไดจ้ะมีทั้งตวัเลข และตวัอกัษร จึงท า
การแปลงรูปแบบของขอ้มูล (Data transformation) โดยแทนค่าขอ้มูลให้อยู่ในรูปแบบท่ีสามารถ
วเิคราะห์ไดต้ามอลักอริทึมDecision Tree, Naïve Bayesian และNeural Network   
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การแปลงรูปแบบของขอ้มูลท่ีไดจ้ากการเก็บขอ้มูลจากแบบคดักรองท่ีผูว้ิจยัสร้างข้ึน
เองมีจ านวน 20 Attribute มีรายละเอียดดงัภาพท่ี 3.6 และสรุปดงัตารางที 3.2 

 
 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 
ภาพที ่3.6  การเตรียมขอ้มูลแบบคดักรองสร้างใหม่ส าหรับวเิคราะห์ 
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ตารางที ่3.2  การเลือกแอตทริบิวต ์(Attribute) และการแปลงรูปแบบของขอ้มูล (Data transformation) 
 

ล าดบัที ่ แอตทริบิวต์ การแปลงรูปแบบของข้อมูล 
1 เพศ (SEX) เพศหญิง =0, เพศชาย=1 
2 จ านวนพี่นอ้ง (BRETHREN) 0-7 คน 
3 ช่วงชั้น (GRADE) ประถมศึกษาปีท่ี 4-6 
4 อายนุกัเรียน (AGE STUDENT) อาย ุ9-14 ปี 
5 ผลการเรียนสะสมภาษาไทย(GPA THAI) เกรด 1-4 
6 ผลการเรียนสะสมคณิตศาสตร์ (GPA MATH) เกรด 1-4 
7 ผลการเรียนสะสมรวมทุกวชิา (GPA) สะสมรวม 1.35-4.00 
8 สถานะครอบครัว (STATUS) แยกกนัอยู ่=1,อยูด่ว้ยกนั =2, 
9 ผูป้กครองปัจจุบนั (SPONSOR) บิดา-มารดา=1,บิดา=2,มารดา=3,ญาติ=4 
10 อายบิุดา (AGE FA)  อาย ุ25-79 ปี 
11 อาชีพบิดา (CAREER FA) รับจา้ง=1,คา้ขาย=2, พนกังานบริษทั=3,ขา้ราชการ=4,                   

ธุรกิจส่วนตวั=5,เกษตรกร=6,ภิกษุ=7, 
12 รายไดบิ้ดา (INCOME FA)  รายไดบิ้ดา 0-186,000 บาท 
13 ภูมิล าเนาบิดา (REGION FA) ภาคเหนือ=1,ภาคตะวนัออกเฉียงเหนือ=2,ภาคตะวนัออก=3,                

ภาคตะวนัตก=4,ภาคกลาง=5,ภาคใต=้6,ต่างประเทศ=7, 
14 อายมุารดา (AGE MON)  อาย ุ24-70 ปี 
15 อาชีพมารดา (CAREER MON) รับจา้ง=1,คา้ขาย=2, พนกังานบริษทั=3,ขา้ราชการ=4,                   

ธุรกิจส่วนตวั=5,เกษตรกร=6, 
16 รายไดม้ารดา (INCOME MON) รายไดบิ้ดา 0-150,000 บาท 
17 ภูมิล าเนามารดา (REGION MON) ภาคเหนือ=1,ภาคตะวนัออกเฉียงเหนือ=2,ภาคตะวนัออก=3,                

ภาคตะวนัตก=4,ภาคกลาง=5,ภาคใต=้6,ต่างประเทศ=7, 
18 แบบทดสอบคดักรองดา้นการอ่าน (READ) ผลสอบคะแนนการอ่าน 1-10 
19 แบบทดสอบคดักรองดา้นการเขียน (WRITE) ผลสอบคะแนนการเขียน 0-10 
20 แบบทดสอบคดักรองดา้นคิดค านวณ 

(CALCULATION) 
ผลสอบคะแนนการคิดค านวณ 1-10 

 
จากตารางท่ี 3.2 แสดงรูปแบบของขอ้มูลในแต่ละ Attribute พบว่า ลกัษณะขอ้มูลมี           

3 ลกัษณะ คือขอ้มูท่ีมี 2 ค่า (Binary number ) คือ 0 กบั 1 ไดแ้ก่ เพศ (SEX) และขอ้มูลท่ีเป็นจ านวน
จริง ไดแ้ก่ จ  านวนพี่นอ้ง (BRETHREN) ช่วงชั้น (GRADE) อายุนกัเรียน (AGE STUDENT) ผลการ
เรียนสะสมภาษาไทย(GPA THAI) ผลการเรียนสะสมคณิตศาสตร์ (GPA MATH)ผลการเรียนสะสม
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รวมทุกวิชา (GPA) อายุบิดา (AGE FA) รายไดบิ้ดา (INCOME FA)อายุมารดา (AGE MON)รายได้
มารดา (INCOME MON) แบบทดสอบคดักรองดา้นการอ่าน (READ) แบบทดสอบคดักรองดา้น
การเขียน (WRITE) แบบทดสอบคดักรองดา้นคิดค านวณ (CALCULATION) และขอ้มูลท่ีตอ้ง
แปลงเป็นรหัส ได้แก่ สถานะครอบครัว (STATUS)ผูป้กครองปัจจุบนั (SPONSOR) อาชีพบิดา 
(CAREER FA) ภูมิล าเนาบิดา (REGION FA)อาชีพมารดา (CAREER MON) ภูมิล าเนามารดา 
(REGION MON) จากการก าหนดรูปแบบขอ้มูลดงักล่าวจึงมีความเหมาะสมต่อการน าเขา้โมเดลเพื่อ
ท านายผลการเรียนดว้ยวธีิ Decision Tree, Naive Bayes, และ Neural network  
 
3.4  Modeling   

น าขอ้มูลเขา้จากแบบคดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ท่ีผูว้ิจยัพฒันาข้ึน
ใหม่มาวิเคราะห์ เพื่อสร้างแบบจ าลองเพื่อหากฎความสัมพนัธ์ของขอ้มูลต่างๆ ดว้ยเทคนิคตน้ไม้
ตดัสินใจ (Decision Tree), นาอีฟเบย ์(Naïve Bayes), และโครงข่ายประสาท (Neural Network)      
มีรายละเอียด ดงัน้ี 

ผลการท านายโมเดลแต่ละอัลกอริทึมจากการใช้แบบคัดกรองท่ีพัฒนาข้ึนใหม่  
ด าเนินการโดยใชโ้ปรแกรม RapidMiner Studio 9.8 ด าเนินการดงัน้ี 

1) เปิดโปรแกรม RapidMiner Studio 9.8 คลิกเลือก Import Data  คลิกเลือก My 
computer เลือกไฟล์ขอ้มูลท่ีจะน ามาวิเคราะห์ ก าหนดรูปแบบขอ้มูลให้ตรงกบัอลักอริทึมท่ีจะ
วเิคราะห์ ตั้งช่ือไฟลห์ลงัก าหนดค่าเรียนบร้อยแลว้ ขั้นตอนตามภาพท่ี 3.7 
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ภาพที ่3.7  ขั้นตอนการก าหนดขอ้มูลก่อนน าไปวเิคราะห์เพื่อสร้างโมเดล 

1. คลกิเลอืก 
2. คลกิเลอืก 

3. คลกิเลอืก 

4. คลกิเลอืกรูปแบบข้อมูล 

5. ตั้งช่ือไฟล์ 
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2) สร้างโมเดลและทดสอบประสิทธิภาพด้วยอลักอริทึม Decision Tree โดยการดึง
ขอ้มูลเขา้ Process ไปท่ี Operator  เลือก Cross Validation ก าหนดแบบ 10 folds จากนั้นสร้างโมเดล
ก าหนดกลุ่ม Training กบั Testing และเลือก Operator Decision Tree และเลือก Apply Model และ 
Perfomance ก าหนดค่ารายละเอียดต่างเพื่อใหแ้สดงผลตามตอ้งการขั้นตอนตามภาพท่ี 3.8 

 
 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 
ภาพที ่3.8  ขั้นตอนการสร้างโมเดลและทดสอบประสิทธิภาพดว้ยอลักอริทึม Decision Tree 

 
3) สร้างโมเดลและทดสอบประสิทธิภาพดว้ยอลักอริทึม Naïve Bayes โดยการดึงขอ้มูล

เขา้ Process ไปท่ี Operator  เลือก Cross Validation ก าหนดแบบ 10 folds จากนั้นสร้างโมเดล
ก าหนดกลุ่ม Training กบั Testing และเลือก Operator Naïve Bayes และเลือก Apply Model และ 
Perfomance ก าหนดค่ารายละเอียดต่างเพื่อใหแ้สดงผลตามตอ้งการขั้นตอนตามภาพท่ี 3.9 
 
 
 
 

1. ดงึข้อมูลทีเ่ตรียมไว้เข้า Process 

2. พมิพ์เลอืก Cross Validation ลากเข้า Process เพือ่ทดสอบประสิทธิภาพโมเดล 

3. เลอืก 10 flods 

5.ทดสอบความแม่นย าโมเดล 
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ภาพที ่3.9  ขั้นตอนการสร้างโมเดลและทดสอบประสิทธิภาพดว้ยอลักอริทึม Naïve Bayes 
 

4) สร้างโมเดลและทดสอบประสิทธิภาพดว้ยอลักอริทึม Neural Network โดยการดึง
ขอ้มูลเขา้ Process ไปท่ี Operator  เลือก Cross Validation ก าหนดแบบ 10 folds จากนั้นสร้างโมเดล
ก าหนดกลุ่ม Training กบั Testing และเลือก Operator Neural Network และเลือก Apply Model 
และ Perfomance ก าหนดค่ารายละเอียดต่างเพื่อใหแ้สดงผลตามตอ้งการขั้นตอนตามภาพท่ี 3.10 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

2. พมิพ์เลอืก Cross Validation ลากเข้า Process เพือ่ทดสอบประสิทธิภาพโมเดล 

3. เลอืก 10 flods 

4.การ Training ด้วย Naïve Bayes 5.ทดสอบความแม่นย าโมเดล 

1. ดงึข้อมูลทีเ่ตรียมไว้เข้า Process 
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ภาพที ่3.10  ขั้นตอนการสร้างโมเดลและทดสอบประสิทธิภาพดว้ยอลักอริทึม Neural Network 
 
3.5  Evaluation  

วัดประสิทธิภาพของผลลัพธ์โดยแบ่งกลุ่มข้อมูลเพื่อทดสอบ (Cross-validation) 
ประกอบดว้ยขอ้มูลส่วน Training set และ Testing set โดยใชว้ธีิ 10-fold cross-validation  

โดยแบ่งขอ้มูลเป็น 10 ส่วนเท่าๆ กนัแลว้ท าการทดสอบโดยเปล่ียนขอ้มูลชุดทดสอบ
ตั้งแต่ส่วนท่ี 1 เป็นชุดทดสอบ และส่วนท่ี 2-9 เป็นชุดเทรนน่ิงไปเร่ือยๆ จนกระทัง่ถึงชุดทดสอบท่ี
ส่วนท่ี 10 เป็นชุดทดสอบ และส่วนท่ี 1-9 เป็นชุดเทรนน่ิง เพื่อให้ไดค่้าความถูกตอ้งโดยรวมของ
โมเดลรวมทุกคลาส (Accuracy)  มีรายละเอียดดงัน้ี 

3.5.1 ตวัอยา่งผลประสิทธิภาพอลักอริทึม Decision Tree  จากการใชแ้บบคดักรองท่ีพฒันาข้ึน
ใหม่ แสดงผลประสิทธิภาพของค่า Precision มีรายละเอียดดงัภาพท่ี 3.11 

 

ตวัอย่างผลความสัมพนัธ์ 

1. ดงึข้อมูลทีเ่ตรียมไว้เข้า Process 

2. พมิพ์เลอืก Cross Validation ลากเข้า Process เพือ่ทดสอบประสิทธิภาพโมเดล 

3. เลอืก 10 flods 

4.การ Training ด้วย Neural Network 
6.ทดสอบความแม่นย าโมเดล 

 

5.ก าหนด hidden layer sizes 
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ภาพที ่3.11  เป็นประสิทธิภาพของค่า Precision 
  

จากภาพท่ี 3.11 เป็นค่า Precision  (pred.1) สามารถแปลผลประสิทธิภาพไดว้า่ เราส่ง
เด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ (pred.1) เข้าไปท านาย 13 แถว แต่ตอบผิดว่าไม่มีความ
บกพร่องทางการเรียนรู้ (pred.0)ไป 4 แถวจากจ านวน 17 แถว และ ค่า Precision (pred.0) สรุปไดว้า่ 
เราส่งเด็กท่ีไม่มีความบกพร่องทางการเรียนรู้ (pred.0) เขา้ไปท านาย 215 แถว แต่ตอบผิดวา่มีความ
บกพร่องทางการเรียนรู้ (pred.1) ไป 6 แถว จากจ านวน 221 แถว โดยสามารถค านวณไดด้งัน้ี 

ส่ิงท่ีสนใจท านายวา่มีความบกพร่องทางการเรียนรู้ (pred.1) Precision = TP/(TP+FP) 
แทนค่า  Precision  = 13 / (13+4) 

     = 13 / 17 
                        = 0.7647 หรือ 76.47 % 

ส่ิงไม่สนใจท านายวา่ไม่มีความบกพร่องทางการเรียนรู้ (pred.0) Precision = TN/(TN+FN 
แทนค่า  Precision  = 215 / (215+6) 

     = 215 / 221 
                        = 0.9728 หรือ 97.28 % 

และประสิทธิภาพของค่า Mean Precision เท่ากบั 82.07 % 
แสดงผลประสิทธิภาพของค่า recall  มีรายละเอียดดงัภาพท่ี 3.12 
 
 
 
 
 

 

TN FN 

FP TP 

Precision 
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ภาพที ่3.12  เป็นประสิทธิภาพของค่า recall 
 

จากภาพท่ี 3.12  เป็นค่า Recall  (pred.1) สามารถแปลผลประสิทธิภาพไดว้า่ เราส่งเด็ก
ท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ (pred.1) เขา้ model เพื่อท านาย 19 แถว (เป็น LD จริงๆ 19) แต่ได้
ค  าตอบท่ีตรงกบัขอ้มูลจริง 13 แถว (ตอบถูกว่าเป็น LD จริงๆ 13 แถว) และตอบผิดกลบัมา 6 แถว 
(เด็กเป็น LD แต่ตอบกลบัมาวา่ไม่เป็น LD 6 แถว) และ ค่า Recall  (pred.0) สรุปไดว้า่ เราส่งเด็กท่ี
ไม่มีความบกพร่องทางการเรียนรู้ (pred.0) เขา้ model เพื่อท านาย 219 แถว (ไม่เป็น LD 219) แต่ได้
ค  าตอบท่ีตรงกบัขอ้มูลจริง 215 แถว (ตอบถูกว่าไม่เป็น LD 215แถว) และตอบผิดกลบัมา 4 แถว 
(เด็กไม่เป็น LD แต่ตอบกลบัมาวา่เป็น LD 4 แถว) โดยสามารถค านวณไดด้งัน้ี 

ส่ิงท่ีสนใจท านายวา่มีความบกพร่องทางการเรียนรู้ (pred.1) Recall = TP/(TP+FN) 
แทนค่า  Recall  = 13 / (13+6) 

     = 13 / 19 
                        = 0.6842 หรือ 68.42 % 

ส่ิงไม่สนใจท านายวา่ไม่มีความบกพร่องทางการเรียนรู้ (pred.0) Recall = TN/(TN+FP 
แทนค่า  Recall = 215 / (215+4) 

     = 215 / 219 
                        = 0.9817 หรือ 98.17 % 

และประสิทธิภาพของค่า Mean Recall เท่ากบั 84.09 % 
แสดงผลประสิทธิภาพของค่า Accuracy มีรายละเอียดดงัภาพท่ี 3.13 

 

 

 

TN FN 

FP TP 

Recall 
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ภาพที ่3.13  เป็นประสิทธิภาพของค่า Accuracy 
 

จากภาพท่ี 3.13 เป็นค่า Accuracy ท่ีค  านวณจากจ านวนค าตอบท่ีถูกตอ้งเทียบกบัจ านวน
ค าตอบทั้งหมดท่ีน าไปให้ Model ท าการตอบหรือท านาย จากภาพมีการส่งจ านวนแถวให้ Model  
ตอบทั้งหมด 238 แถว โดยมี Class เด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ (pred.1) ตอบถูก 13 แถว 
และ Class เด็กท่ีไม่มีความบกพร่องทางการเรียนรู้ (pred.0) ตอบถูก 215 แถว รวมจ านวนท่ีตอบถูก
ทั้งหมด 228 แถว โดยสามารถค านวณไดด้งัน้ี 

Accuracy (ความถูกตอ้งรวม) = (TP + TN) / (TP+TN+FP + FN) 
แทนค่า  Accuracy  = (215+13) / (215+13+6+4) 

      = 228 / 238 
                         = 0.95798 หรือ 95.80 % 

สรุปประสิทธิภาพของค่า Accuracy (ความถูกตอ้งรวม) เท่ากบั 95.82 % 
 
3.6  Deployment  

ครูผูส้อนน าโมเดลท่ีได้ไปใช้เป็นแนวทางในการคดัคดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่อง
ทางการเรียนรู้ไดอ้ย่างสะดวก แม่นย  าเพื่อให้สามารถจดัแผนการเรียนท่ีเหมาะสมกบัคุณลกัษณะ
เฉพาะของผูเ้รียนท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ไดอ้ยา่งมีประสิทธิภาพ  

รายละเอียดผลเปรียบเทียบการท านายโมเดลแต่ละอลักอริทึมจากการใชแ้บบคดักรองท่ี
พฒันาข้ึนใหม่กับแบบคดักรองของกระทรวงศึกษาธิการท่ีด าเนินการคดักรองแบบปกติผูว้ิจยั
น าเสนอในบทท่ี 4 ต่อไป 
 
 
 
 
 

TP FP 

FN TN 

Accuracy 
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บทที ่4 
ผลการทดลอง 

 
การวิจยัการใช้เทคนิคการท าเหมืองขอ้มูลเพื่อคดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการ

เรียนรู้คร้ังน้ีน าเสนอผลการทดลอง แยกเป็น 3 ตอนดงัน้ี 
ตอนท่ี 1 ผลการคดักรองจากการใชแ้บบคดักรองของระทรวงศึกษาธิการ ด าเนินการ        

คดักรองแบบปกติ 
ตอนท่ี 2 ผลการท านายโมเดลแต่ละอลักอริทึมจากการใชแ้บบคดักรองท่ีพฒันาข้ึนใหม่ 
ตอนท่ี 3 ผลการเปรียบเทียบการท านายโมเดลแต่ละอลักอริทึมจากการใชแ้บบคดักรอง        

ท่ีพฒันาข้ึนใหม่กบัแบบคดักรองของกระทรวงศึกษาธิการท่ีด าเนินการคดักรองแบบปกติ 
ตอนที ่1 ผลการคัดกรองจากการใช้แบบคัดกรองของระทรวงศึกษาธิการ ด าเนินการคัด

กรองแบบปกติ  
การเก็บรวบรวมขอ้มูลนักเรียนชั้นประถมศึกษาปีท่ี 4-6 ทั้งหมด 8 โรงเรียน จ านวน 

238 คน โดยครูประจ าชั้นเป็นผูก้รอกขอ้มูลผ่าน Google Form ลิงค์ ttps://forms.gle/AGnt-
Yhz9UGwj62av8 น าขอ้มูลท่ีไดม้าเปลงและรวมคะแนนเทียบกบัเกณฑ์เพื่อประเมินผลการคดักรอง 
โดยเกณฑ์ก าหนดไว ้คือ พฤติกรรมดา้นการอ่าน ดา้นการ ดา้นการค านวณ รวมแลว้ตอ้งแสดงออก
ไม่น้อยกว่า 20 ลักษณะ และด้านพฤติกรรมทัว่ไปแสดงออกไม่น้อยกว่า 4 ลักษณะ แสดงว่ามี
แนวโนม้ท่ีจะเป็นบุคคลท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ดงัภาพท่ี 4.1 
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ภาพที ่4.1  การแปลงขอ้มูลเพื่อรวมคะแนนเทียบกบัเกณฑเ์พื่อประเมินผลการคดักรอง 
 

จากภาพท่ี 4.1 สรุปไดว้่า กลุ่มตวัอย่างทั้งหมด 238 คน ครูประจ าชั้นและครูผูส้อนน า
ผลรวมคะแนนผูเ้รียนไปเทียบกบัเกณฑ์ท่ีก าหนดสรุปว่าผูเ้รียนท่ีมีความเส่ียงบกพร่องทางการ
เรียนรู้จ านวน 23 คน  

จากนั้นครูประจ าชั้นส่งนกัเรียนทั้ง 23 คน ส่งให้แพทยว์ินิจฉัยเพื่อลงความเห็นยืนยนั            
ว่าบกพร่องทางการเรียนรู้หรือไม่ พบว่า แพทยว์ินิจฉัยสรุปความเห็นว่านกัเรียนมีความบกพร่อง
ทางการเรียนรู้ทั้งหมด 19 คน ท่ีเหลือ 4 คน ไม่มีความบกพร่องทางการเรียนรู้ สรุปได้ว่าความ
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ถูกตอ้งจากการใช้แบบคดักรองของระทรวงศึกษาธิการของครู เท่ากบั 82.61 % ((19/23)*100) 
พิจารณาความเคล่ือนจะมีค่าเท่ากบั เท่ากบั 17.39% ((4/19)*100) 

ตอนที ่2 ผลการท านายโมเดลแต่ละอลักอริทมึจากการใช้แบบคัดกรองทีพ่ฒันาขึน้ใหม่ 
การวจิยัคร้ังน้ีใชจ้  านวน data set ทั้งหมด 238 คน จากนกัเรียนระดบัชั้นประถมศึกษาปี

ท่ี 4-6 การน าขอ้มูลเขา้มาวิเคราะห์เพื่อสร้างแบบจ าลอง โดยใชต้วัวดัประสิทธิภาพโมเดลของการ
จ าแนกขอ้มูลจาการค านวณการประเมินผลลพัธ์การท านาย (confusion matrix) จากค่า precision, 
recall, accuracy ส าหรับการทดลองคร้ังน้ี จะแบ่งระดบัคะแนนออก เป็น 2 class หรือก าหนดเป็น 
Label 2 ค่า (Binominal) คือ ไม่บกพร่องทางการเรียนรู้= 0 และบกพร่องทางการเรียนรู้ = 1  
ด าเนินการโดยใช้โปรแกรม RapidMiner Studio 9.8 ได้ผลการท านายโมเดลด้วยอลักอริทึม 
Decision Tree, Naïve Bayes  และ Neural Network  ผลการทดลอง ดงัตารางท่ี 4.1 กบัภาพท่ี 4.2 
 
ตารางที ่4.1  เปรียบเทียบผลการทดลองแต่ละอลักอริทึม 
 

Algorithm Accuracy precision recall 
Decision Tree   95.82% 82.07% 84.09% 
Naïve Bayes  92.05% 74.88% 87.40% 
Neural Network 95.82% 85.73% 77.90% 
 
 

 

 

 

จากตารางท่ี 4 ผลจากการทดลองแสดงให้เห็นว่า อลักอรริทึม Neural Network และ 

Decision Tree มีค่าประสิทธิภาพสูงสุด โดยค่าความถูกต้องโดยรวมของโมเดลรวมทุกคลาส 

(Accuracy) เท่ากบั 95.82% รองลงมาคืออลักอรริทึม Naïve Bayes เท่ากบั 92.05% ตามล าดบั 

 

 

 
ภาพที ่4.2  เปรียบเทียบการท านายโมเดลแต่ละอลักอริทึมจากการใชแ้บบคดักรองท่ีพฒันาข้ึนใหม่ 
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จากตารางท่ี 4.1 และภาพท่ี 4.2 แสดงให้เห็นว่า อลักอรริทึม Neural Network และ 
Decision Tree มีค่าประสิทธิภาพสูงสุดและมีค่าเท่ากนั โดยค่าความถูกตอ้งโดยรวมของโมเดลรวม
ทุกคลาส (Accuracy) เท่ากบั 95.82% รองลงมาคืออลักอรริทึม Naïve Bayes เท่ากับ 92.05% 
ตามล าดบั 

อลักอรริทึม Neural Network มีค่าความแม่นย  าของโมเดลโดยพิจารณาแยกทีละคลาส
(Precision) มากท่ีสุด เท่ากบั 85.735% รองลงมาคืออลักอรริทึม Decision Tree เท่ากบั 82.07% และ 
อลักอรริทึม Naive Bayes เท่ากบั 74.88% ตามล าดบั 

อลักอรริทึม Naive Bayes มีค่าความถูกตอ้งของโมเดลโดยพิจารณาแยกทีละคลาส 
(Recall)  เท่ากบั 87.40% รองลงมาคืออลักอรริทึม Decision Tree เท่ากบั 84.09%  และ อลักอรริทึม 
Neural Network เท่ากบั 77.90% ตามล าดบั 

เม่ือพิจารณาผลการจ าแนกขอ้มูลดว้ย Decision Tree โหนดเร่ิมตน้หรือ Attribute ท่ี
สัมพนัธ์กบั class หรือ Label  มากท่ีสุด คือ เกรดเฉล่ียวิชาคณิตศาสตร์ หากอยูใ่นระดบันอ้ยกว่า 
1.25 จะอยูใ่นกลุ่มมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ (LD) แต่ถา้เกรดเฉล่ียวิชาคณิตศาสตร์ มากกว่า 
1.25 และเกรดเฉล่ียภาษาไทย มากกวา่ 1.75 และเกรดเฉล่ียวิชาคณิตศาสตร์ มากกวา่ 2.25 จะอยูใ่น
กลุ่มไม่มีความบกพร่องทางการเรียนรู้ (LD) แต่ถา้เกรดเฉล่ียวิชาคณิตศาสตร์ น้อยกว่าหรือเท่ากบั 
2.25 และจ านวนพี่น้องน้อยกว่าหรือเท่ากบั 2.5 จะอยู่ในกลุ่มไม่มีความบกพร่องทางการเรียนรู้ 
(LD) แต่ถา้จ านวนพี่นอ้งมากกวา่ 2.5 จะอยูใ่นกลุ่มมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ (LD)  

กรณีเกรดเฉล่ียวิชาคณิตศาสตร์มากกว่า 1.25 และเกรดเฉล่ียภาษาไทยน้อยกว่าหรือ
เท่ากบั 1.75 และระดบัชั้นสูงกว่า 5.5 จะอยู่ในกลุ่มไม่มีความบกพร่องทางการเรียนรู้ (LD) แต่ถา้
ระดบัชั้นต ่ากวา่หรือเท่ากบั 5.5 และผลทดสอบดา้นการอ่านมากกวา่ 4.5 คะแนน จะอยูใ่นกลุ่มไม่มี
ความบกพร่องทางการเรียนรู้ (LD) แต่ถา้ผลทดสอบดา้นการอ่านนอ้ยกวา่หรือเท่ากบั 4.5 คะแนน 
จะอยูใ่นกลุ่มมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ (LD) รายละเอียดดงัภาพท่ี 4.3 
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ภาพที ่4.3  ผลกฎความสัมพนัธ์การคดักรองเด็กบกพร่องทางการเรียนรู้ดว้ยเทคนิค Decision Tree 

โดยใชแ้บบคดักรองท่ีพฒันาข้ึนใหม่ 
 

ตอนที่ 3 ผลการเปรียบเทียบการท านายโมเดลแต่ละอัลกอริทึมจากการใช้แบบคัดกรอง
ทีพ่ฒันาขึน้ใหม่กบัแบบคัดกรองของกระทรวงศึกษาธิการทีด่ าเนินการคัดกรองแบบปกติ 

การท าเหมืองขอ้มูลคร้ังน้ี ด าเนินการโดยใชโ้ปรแกรม RapidMiner Studio 9.8 ไดผ้ล
การเปรียบเทียบการท านายโมเดลแต่ละอลักอริทึมจากการใชแ้บบคดักรองท่ีพฒันาข้ึนใหม่กบัแบบ    
คดักรองของกระทรวงศึกษาธิการท่ีด าเนินการคดักรองแบบปกติ ผูว้ิจยัขอเสนอกระบวนการ
ด าเนินงานทั้ง 2 วธีิ ดงัตารางท่ี 4.2 
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ตารางที ่4.2 เปรียบเทียบกระบวนการคดักรองท่ีพฒันาข้ึนใหม่กบักระบวนการคดักรองรูปแบบเดิม 
 

กระบวนการคดักรองท่ีพฒันาข้ึนใหม่ กระบวนการคดักรองรูปแบบเดิม 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

  
เพ่ือใหเ้ห็นภาพการเปรียบเทียบระหว่างการคดักรองโดยแบบคดักรองท่ีพฒันาข้ึนใหม่ดว้ย

รูปแบบการใช้ เทคนิค เหมืองข้อมูลกับ รูปแบบการคัดกรอง รูปแบบเ ดิมด้วยแบบคัดกรอง
กระทรวงศึกษาธิการ จากการวิเคราะห์ดว้ยวิธี Decision Tree และพิจารณาเป็นรายบุคคล 23 คนท่ีส่งให้
แพทยว์ินิจฉัย พบว่า โมเดลสามารถท านายเด็กท่ีบกพร่องทางการเรียนรู้ไดต้รงกบัแพทยวิ์นิจฉยั 17 คน 
(แพทยวิ์นิจฉยัไว ้19 คนจาก 23 คน) คิดเป็นความถูกตอ้งเท่ากบั 89.47% ((17/19)*100) และท านายเด็กท่ี
ไม่บกพร่องทางการเรียนรู้ไดต้รงกบัแพทยวิ์นิจฉัย 4 (แพทยวิ์นิจฉัยไว ้4 คน จาก 23 คน) คิดเป็นความ
ถกูตอ้งเท่ากบั 100 ((4/4)*100) คนรายละเอียดดงัภาพท่ี 4.3     ภาพท่ี 4.4  และตารางท่ี 4.3 

สงัเกตพฤติกรรมผูเ้รียน 1 ภาคการศึกษา หรือ 4 เดือน 

ประเมินรอบ 1 : กรอกขอ้มูลผูเ้รียนตามแบบคดักรอง  

โดยผูเ้รียน 1 คนต่อผูค้ดักรอง 2 คนข้ึนไป 

ตรวจสอบ

ขอ้มูล 

ค านวณและเทียบกบัเกณฑท่ี์ก าหนด 

จดัแผนการเรียนรายบุคคลและส่งต่อให้แพทยวิ์นิจฉยั 

ตรวจสอบ

ผล 

ไม่ครบ 

ครบถว้น 

ไม่เส่ียงจดัการเรียน

แบบปกติ 

มีความเส่ียง 

นกัเรียนท าแบบทดสอบ +  
ครูประจ าชั้นกรอกขอ้มูลพ้ืนฐาน 

เตรียมขอ้มูลให้เหมาะสมกบัอลักอริทึม 

ตรวจสอบ

ขอ้มูล 

ไม่ครบ 

ครบถว้น 

สร้างโมเดลดว้ยเทคนิค 

Decision 

Tree 
Neural 

Network 
Naïve 

Bayes 

แบ่งกลุ่มขอ้มูลเพ่ือ Training dataและ Testing data  

โดยวิธี 10-fold cross-validation 

เลือกอลักอริทึมและโมเดลประสิทธิภาพสูงสุด 

จดัแผนการเรียนรายบุคคลและส่งต่อให้แพทยวิ์นิจฉยั 

มีความเส่ียง 

ประเมินรอบ 2 : กรอกขอ้มูลผูเ้รียนโดยผูรั้บผิดชอบ

การศึกษาพิเศษโดยตรง 

มีความเส่ียง 
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ภาพที ่4.4  ผลการท านาย และ ค่า Confidence การท านายดว้ยวธีิ Decision Tree 

ขอ้มูลผูเ้รียน 23 คน ท่ีตอ้งการท านายผล 

ค่า Confidence  
ค่า Confidence  

   

ผลท านาย 

TN 

FN 

TN 

FN 

TN 

TN 
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ตารางที่ 4.3  การเปรียบเทียบระหวา่งการคดักรองโดยแบบคดักรองท่ีพฒันาข้ึนใหม่ดว้ยรูปแบบ
การใช้ เ ทค นิค เห มืองข้อมู ลกับ รูปแบบการคัดกรอง รูปแบบ เ ดิมด้วยแบบคัดกรอง
กระทรวงศึกษาธิการ 
 

ผูค้ดักรอง 
จ านวนนกัเรียนส่งคดักรอง 23 คน 

ความถูกตอ้ง 
ขอ้มูลจริง ผลการวเิคราะห์ 

แพทยค์ดักรอง 
บกพร่องฯ 19 19 100% 

ไม่บกพร่อง 4 4 100% 

ครูคดักรอง 
บกพร่องฯ 19 23 82.60% 

ไม่บกพร่อง 4 0 0 

โมเดลท านายเทียบกบั

แพทย ์

บกพร่องฯ 19 17 89.47% 

ไม่บกพร่อง 4 4 100% 

 

 

 
ภาพที ่4.5  การเปรียบเทียบระหวา่งการคดักรองโดยแบบคดักรองท่ีพฒันาข้ึนใหม่กบัรูปแบบการ 

คดักรองรูปแบบเดิมดว้ยแบบคดักรองกระทรวงศึกษาธิการ 
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จากตารางท่ี 4.3 และภาพท่ี 4.5 สรุปไดว้า่ ผลการคดักรองจะยืนยนัตามการวินิจฉยัของ
แพทย ์คือ จากท่ีครูส่งผลการคดักรองเด็กท่ีมีความเส่ียงบกพร่องทางการเรียนรู้ 23 คน แต่แพทย์
ยืนยนับกพร่องทางการเรียนรู้ทั้ งหมด 19 คน และไม่บกพร่องทางการเรียนรู้ทั้ งหมด 4 คน           
เม่ือพิจารณาผลการคดักรองของครูระหว่างเด็กบกพร่องฯกับเด็กไม่พกพร่องฯ แบบรายบุคคล 
พบวา่มีความถูกตอ้งดา้นบกพร่องฯ เท่ากบั 82.60% (ครูคดักรองวา่เป็น LD 23 คน แต่จริงๆแลว้ไม่
เป็นLD 4 คน) ดา้นไม่บกพร่อง เท่ากบั 0 ดา้นและในส่วนของการ คดักรองโดยโมเดลดว้ยเทคนิค 
Decision Tree พบวา่ ความถูกตอ้งดา้นบกพร่องฯ เท่ากบั 89.47% (ท านายวา่เป็นไม่เป็น LD 2 คน 
แต่จริงๆแลว้เป็นLD) ดา้นไม่บกพร่อง เท่ากบั 100% (ท านายไดต้รงกบัท่ีแพทยย์นืยนัทุกคน) 

เพื่อใหเ้ห็นภาพการเปรียบเทียบระหวา่งการคดักรองโดยแบบคดักรองท่ีพฒันาข้ึนใหม่
ด้วยรูปแบบการใช้เทคนิคเหมืองข้อมูลกับรูปแบบการคดักรองรูปแบบเดิมด้วยแบบคดักรอง
กระทรวงศึกษาธิการ รายละเอียดดงัตารางท่ี 4.4 

 
ตารางที ่4.4  การเปรียบเทียบระหวา่งการคดักรองโดยแบบคดักรองท่ีพฒันาข้ึนใหม่กบัการคดักรอง
รูปแบบเดิมดว้ยแบบคดักรองกระทรวงศึกษาธิการ 
 

ล าดับ รายการ 
แบบคัดกรองทีพ่ฒันาขึน้ใหม่

ด้วยรูปแบบการใช้                          
เทคนิคเหมืองข้อมูล 

การคัดกรองรูปแบบเดิมด้วยแบบ
คัดกรองกระทรวงศึกษาธิการ 

1 ความถูกตอ้ง ความถูกตอ้ง เท่ากบั 89.47 % 
((17/19)*100) 

ความถูกตอ้ง เท่ากบั 82.60 % 
((19/23)*100) 

2 ระยะเวลา สามารถเก็บขอ้มูลและ
ประมวลผลไดท้นัที 

ผูค้ดักรองตอ้งใชเ้วลา 1 ภาค
การศึกษาหรือ 4 เดือน เพื่อสังเกต
พฤติกรรมผูเ้รียน 

3 แหล่งท่ีมาขอ้มูล เก็บขอ้มูลจากผูเ้รียนโดยตรง ขอ้มูลนกัเรียนไดม้าจากผูค้ดักรอง  
อาจท าใหไ้ดข้อ้มูลคลาดเคล่ือนจาก
ความเป็นจริง 

4 ความสะดวก ลดภาระงานครู (ขั้นตอนไม่
ซบัซอ้นขอ้มูลอยูใ่นฐานอยูแ่ลว้
และทดสอบกบัผูเ้รียนโดยตรง) 

เพิ่มภาระงานครู (ตอ้งสังเกตผูเ้รียน
และกรอกขอ้มูลจ านวนมาก) 
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ตารางที ่4.4  การเปรียบเทียบระหวา่งการคดักรองโดยแบบคดักรองท่ีพฒันาข้ึนใหม่กบัการคดักรอง
รูปแบบเดิมดว้ยแบบคดักรองกระทรวงศึกษาธิการ (ต่อ) 
 

ล าดับ รายการ 
แบบคัดกรองทีพ่ฒันาขึน้ใหม่

ด้วยรูปแบบการใช้                          
เทคนิคเหมืองข้อมูล 

การคัดกรองรูปแบบเดิมด้วยแบบ
คัดกรองกระทรวงศึกษาธิการ 

5 วธีิเก็บขอ้มูล เก็บขอ้มูลจากผูเ้รียนโดยตรง
(แบบทดสอบ+ขอ้มูลพื้นฐาน) 

นกัเรียน 1 คน ต่อผูค้ดักรอง 2 คน
ข้ึนไป 

6 รูปแบบการ
ประเมินผล 

ท านายผลแบบอตัโนมติัดว้ย 
Machine Learning 

ใชก้ารค านวณเองเทียบกบัเกณฑ ์  
ท่ีก าหนดไว ้

7 ปริมาณผูเ้รียน
เพื่อคดักรอง 

คดักรองไดจ้  านวนมากและ
รวดเร็ว 

ถา้มีนกัเรียนจ านวนมากตอ้งใช ้                      
ผูค้ดักรองจ านวนมาก 

8 จ านวนขอ้ค าถาม  
ในการคดักรอง 

มีจ านวน 30 ขอ้ มีจ านวน 40 ขอ้ 

 
สรุปไดว้่า แบบคดักรองท่ีพฒันาใหม่จะมีค่าความน่าเช่ือถือสามารถใชค้ดักรองเด็กท่ีมี  

ความบกพร่องทางการเรียนรู้แทนแบบคดักรองของกระทรวงศึกษาธิการไดอ้ยา่งมีประสิทธิภาพ 
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บทที ่5 
สรุป อภปิรายผล และข้อเสนอแนะ 

 
การวจิยัคร้ังน้ีเป็นการใชเ้ทคนิคการท าเหมืองขอ้มูลเพื่อคดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่อง

ทางการเรียนรู้สรุปผลการวจิยั ดงัน้ี   
1. ปัจจยัท่ีส่งผลต่อการคดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ ได้แก่ คะแนน

เฉล่ียวิชาคณิตศาสตร์, ผลสอบดา้นการอ่าน, คะแนนเฉล่ียวิชาภาษาไทย, จ  านวนพี่น้อง, ระดบัชั้น
เรียน   

2. อลักอรริทึม Neural Network และ Decision Tree มีค่าประสิทธิภาพสูงสุด โดยค่า
ความถูกตอ้งโดยรวมของโมเดลรวมทุกคลาส (Accuracy) เท่ากบั 95.82% รองลงมาคืออลักอรริทึม
Naïve Bayes เท่ากบั 92.05%  

3. ผลการเปรียบเทียบการแบบคดักรองของกระทรวงศึกษาธิการท่ีด าเนินการคดักรอง
แบบปกติ มีความถูกตอ้งดา้นบกพร่องฯ เท่ากบั 82.60% ดา้นไม่บกพร่องฯ เท่ากบั 0 และในส่วน
ของการท านายโมเดลด้วยเทคนิค Decision Tree จากการใช้แบบคัดกรองท่ีพฒันาข้ึนใหม่              
มีความถูกตอ้งดา้นบกพร่องฯ เท่ากบั 89.47% ดา้นไม่บกพร่องฯ เท่ากบั 100%  
 
อภิปรายผล 

1. ปัจจยัท่ีส่งผลต่อการคดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ ไดแ้ก่ คะแนนเฉล่ีย
วิชาคณิตศาสตร์, ผลสอบดา้นการอ่าน, คะแนนเฉล่ียวิชาภาษาไทย, จ  านวนพี่นอ้ง, ระดบัชั้นเรียน 
เพราะผูว้ิจยัไดศึ้กษาต ารา เอกสารงานวิจยัท่ีเก่ียวขอ้งกบัความบกพร่องทางการเรียนรู้รวมถึงการ
สัมภาษณ์ครูผูส้อนแลว้น ามาสรุปเป็นแอตทริบิวต์ (Attribute) เพื่อน ามาสร้างเคร่ืองมือในการเก็บ
รวบรวมข้อมูล ซ่ึงเคร่ืองมือท่ีใช้ในการวิจยัคร้ังน้ีประกอบด้วยแบบบนัทึกข้อมูลพื้นฐานของ
นกัเรียน ได้แก่ เพศ จ านวนพี่น้อง ช่วงชั้น อายุ ผลการเรียนสะสมภาษาไทย  ผลการเรียนสะสม
คณิตศาสตร์ ผลการเรียนสะสมรวมทุกวชิา สถานะครอบครัว ผูป้กครองปัจจุบนั  ขอ้มูลบิดา‟มารดา 
(อาย ุอาชีพ รายได ้ภูมิล าเนา) และแบบทดสอบคดักรองดา้นการอ่าน  ดา้นการเขียน และดา้นการคิด
ค านวณ สอดคลอ้งกบั [1] [3][4] สรุปวา่ การบกพร่องทางการเรียนรู้มกัมีปัญหาดา้น  การเรียนตั้งแต่
ชั้นประถมตน้ ถา้มีความรุนแรงจะพบปัญหาการเรียนร่วมกบัปัญหาพฤติกรรม อารมณ์ พบในเพศ
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ชายมากกว่าเพศหญิง มีการถ่ายทอดโรคในครอบครัว ความบกพร่องท่ีพบคือขาดทกัษะการอ่าน
หนังสือ เขียนหนังสือแลการค านวณ และสอดคล้องกับ [3] กล่าวว่า เด็กท่ีมีความบกพร่อง                                
ในการเรียนรู้ เป็นเด็กทัว่ไปท่ีมีสติปัญญาและไอคิวปกติหรืออาจสูงกวา่ปกติ แต่มีความบกพร่องใน
เร่ืองบางอยา่งโดยเฉพาะเร่ืองการอ่านหนงัสือ การเขียนหนงัสือ และการคิดค านวณ 

2. อลักอรริทึม Neural Network และ Decision Tree มีค่าประสิทธิภาพสูงสุด โดยค่า                  
ความถูกตอ้งโดยรวมของโมเดลรวมทุกคลาส (Accuracy) เท่ากบั 95.82% รองลงมาคืออลักอรริทึม  
Naïve Bayes เท่ากบั 92.05% เพราะโครงข่ายประสาทเทียมเป็นแบบจ าลองท่ีไม่ใช้พารามิเตอร์ 
แต่จะะใช้หลกัการเรียนรู้ของแบบจ าลองในการสร้างความสัมพนัธ์ของค่าน ้ าหนกัและโครงสร้าง
ภายในโครงข่ายซ่ึงมีความยดืหยุน่และมีประสิทธิภาพในการสร้างความสัมพนัธ์ของขอ้มูลท่ีมีความ
ผนัผวนมาก ซ่ึงยากต่อการหาความสัมพนัธ์ทางสถิติและสร้างค่าพยากรณ์นอกกลุ่มตวัอยา่งไดดี้กวา่
แบบจ าลองอ่ืน สอดคลอ้งกบั [23] ท าการวิจยัเร่ือง การจ าแนกประเภทผูใ้ชไ้ฟฟ้าดว้ยนาอีฟเบยแ์ละ
นิวรัลเน็ทเวิร์ก พบวา่ อลักอริทึม Neural Network ให้ความแม่นย  า 87.5 สูงกวา่ Naïve Bayes ให้
ความแม่นย  า 81.25 แต่อลักอริทึมนิวรัลเน็ทเวร์ิกมีโครงสร้างการท างานซบัซ้อนท าให้ใชเ้วลาในการ
ประมวลผลมากกวา่ 
  
ข้อเสนอแนะจากการท าวจัิย  

การท าเหมืองขอ้มูลขั้นตอนท่ีใช้เวลามากคือ ขั้นตอน Data Understanding ตอ้งสร้าง
เคร่ืองมือท่ีสอดคลอ้งกบัปัญหาการวิจยั และเหมาะสมกบักลุ่มเป้าหมายท่ีจะไปเก็บเพราะการขอ
ขอ้มูลกบั บางหน่วยงานจะตอ้งประสานหลายส่วนงาน ขอ้มูลบางอยา่งไม่สามารถน ามาใชไ้ดเ้พราะ 
เป็นความลบั ขอ้มูลบางอย่างตอ้งใช้เวลาในการเก็บ เป็นผลท าให้ได้ขอ้มูลไม่ครบถ้วน และไม่
เพียงพอในการน าไปวเิคราะห์ และขั้นตอน Data Preparation ก็ถือวา่ส าคญัเพราะตอ้งแปลง จดักลุ่ม 
จดัประเภท ตรวจสอบความ ถูกตอ้ง ความสมบูรณ์ของขอ้มูลให้เหมาะสมกบัอลักอริทึมท่ีจะน ามา
สร้างโมเดล 

จ านวนของขอ้มูลจะมีผลต่อการเรียนรู้ของ Machine learning เพราะจากการวิจยัคร้ังน้ีมี
กลุ่มตวัอยา่งทั้งหมด 238 คน และจากลกัษณะขอ้มูลจะมีเด็กกลุ่มท่ีเส่ียงเป็น LD แค่ 19 คน ท่ีเหลือ 
215 คน จะเป็นเด็กท่ีไม่มีความเส่ียงเป็น LD ท าให้ผลการเรียนรู้ของ Machine learning ในส่วนท่ี
โมเดลท านายวา่เด็กไม่มีความเส่ียงเป็น LD จะถูกตอ้งมากกวา่การท่ีโมเดลท านายเด็กท่ีมีความเส่ียง
เป็น LD ดงันั้นการใชเ้ทคนิคการเรียนรู้แบบมีผูส้อน (supervised learning) ดงันั้นควรมีขอ้มูลแต่ละ
คลาส (เป็น LD คลาส 1 กบั ไม่เป็นLD คลาส 0) เพื่อการจดัจ าแนก (Classification) ให้มากเพียงพอ 
เพื่อความถูกตอ้งของโมเดลในการท านาย 
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แนวทางในการท าวจัิยต่อไป  
จากการวิจยัคร้ังน้ีไดพ้ฒันาโมเดลคดักรองเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้โดยใช้

อลักอริทึมตน้ไมต้ดัสินใจ (Decision Tree), นาอีฟเบย ์(Naïve Bayes), และโครงข่ายประสาท 
(Neural Network) ผลความแม่นย  า ความถูกตอ้งอยู่ในระดบัท่ีสูงเป็นท่ีน่าพอใจ ทั้ง 3 อลักอริทึม 
เน่ืองจากผูว้ิจยัไดศึ้กษาเอกสาร งานวิจยัเก่ียวกบัเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้เพื่อสรุปเป็น
ปัจจยัท่ีส่งผลต่อการคดักรอง และไดส้ร้างแบบทดสอบคดักรองแยกเป็นดา้นการอ่าน การเขียน 
และการค านวณ ตรวจสอบคุณภาพโดยผูเ้ช่ียวชาญและทดลองใชเ้บ้ืองตน้ (try out) ก่อนน าไปเก็บ
ขอ้มูลกบักลุ่มตวัอยา่งจริง อยา่งไรก็ตามถา้มีการเพิ่มขนาดกลุ่มตวัอยา่งท่ีมากข้ึนโดยเฉพาะเพิ่มกลุ่ม
เด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้เพื่อได้ขอ้มูลใน Training data ให้โปรแกรมเรียนรู้มากข้ึน
เน่ืองจากคร้ังน้ีมีสัดส่วนเด็กท่ีมีความบกพร่องทางการเรียนรู้ยงัไม่มากเท่าท่ีควร และควรมีการวิจยั
ต่อยอดในเร่ืองการพฒันาโปรแกรมบทเรียนอจัฉริยะส าหรับเด็กบกพร่องทางการเรียนรู้ท่ีสามารถ
เก็บขอ้มูลการเรียนดว้ยระบบเรียลไทม ์(Real-Time System) เพื่อให้สามารถจดัโปรแกรมบทเรียน
ตามความสารถผู ้เรียนรายบุคคล ตอบสนองผลการเรียนได้แบบทันที เป็นการกระตุ้นและ
พฒันาการเรียนรู้ของเด็กบกพร่องทางการเรียนรู้ไดอ้ยา่งมีประสิทธิภาพ 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

https://www.google.com/search?rlz=1C1SQJL_enTH868TH868&q=%E0%B8%9A%E0%B8%97%E0%B9%80%E0%B8%A3%E0%B8%B5%E0%B8%A2%E0%B8%99%E0%B8%AD%E0%B8%B1%E0%B8%88%E0%B8%89%E0%B8%A3%E0%B8%B4%E0%B8%A2%E0%B8%B0&spell=1&sa=X&ved=2ahUKEwiErMHJuffsAhVo7XMBHemJC3wQkeECKAB6BAgLEC0
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